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ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠʭ ʠ ʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʦʥʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʨʘʜʠ ʧʨʝʟʝʥʪʘʮʠʿʝ ʥʦʚʠʭ ʪʨʝʥʜʦʚʘ ʫ 

ʨʘʟʚʦʿʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘ ʠ ʨʘʟʤʝʥʝ ʧʨʘʢʪʠʯʥʠʭ ʠʩʢʫʩʪʘʚʘ ʫ ʦʚʦʿ ʦʙʣʘʩʪʠ. 

 

ʇʨʦʛʨʘʤʩʢʠ ʦʜʙʦʨ ʿʝ ʟʘ ʦʚʦʛʦʜʠʰˁʠ ʩʢʫʧ ʧʦʟʚʘʦ ʥʝʢʦʣʠʢʦ ʠʩʪʘʢʥʫʪʠʭ ʥʘʫʯʥʠʭ ʨʘʜʥʠʢʘ 

ʠ ʝʢʩʧʝʨʘʪʘ ʜʘ ʦʜʨʞʝ ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ ʦ ʪʨʝʥʜʦʚʠʤʘ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘ. 
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ʉʥeʞaʥa Mʣaʜeʥoʚʠ˂, ʚʘʥʨʝʜʥʠ ʧʨʦʬʝʩʦʨ, snezanam@sf.bg.ac.rs 

ʋʥʠʚeʨʟʠʪeʪ ʫ ɹeoʛʨaʜʫ - ʉaoʙʨa˂ajʥʠ ʬaʢʫʣʪeʪ, ɹeoʛʨaʜ 

 

Aʧʩʪʨaʢʪ: ʇoʩʣeʜˁʠʭ ʜeʩeʪaʢ ʛoʜʠʥa oʙeʣeʞʠʣo je ʥeʢoʣʠʢo ʨaʯʫʥaʨʩʢʠʭ ʧaʨaʜʠʛʤʠ: IoT, 

Big Data, Cloud Computing ʠ Mobile Computing. ɼaʥaʩ ʤoʞeʤo ʛoʚoʨʠʪʠ o ʢoʥʚeʨʛeʥeʥʮʠjʠ ʠ 

ʧʨoʞʠʤaˁ ʫ oʚe ʯeʪʠʨʠ ʧaʨaʜʠʛʤe ʠ ʩʪʚaʨaˁ ʫ ʧʣaʪʬoʨʤe ʢoja ʥʫʜʠ oʛʨoʤaʥ ʧoʪeʥʮʠjaʣ ʟa 

ʫʥaʧʨé eˁ e ʧoʩʣoʚaˁ a ʫ ʤʥoʛʠʤ oʙʣaʩʪʠʤa, ʧa ʠ ʫ ʜoʤeʥʫ ʩaoʙʨa˂aja. ʈeʰeˁa ʙaʟʠʨaʥa ʥa 

oʚoj ʧʣaʪʬoʨʤʠ ʜaʥaʩ ʩʫ ʧʨʠʩʫʪʥa ʫ ʩʚʠʤ ʚʠʜoʚʠʤa ʩaoʙʨa˂aja ʠ ʫ ʣoʛʠʩʪʠʮʠ, a ʧʨeʜʤeʪ 

ʠʥʪeʨeʩoʚaˁa ʫ oʚoʤ ʨaʜʫ je ʬʫʟʠja IoT i Big Data ʢoʥʮeʧʪa ʫ ʜʨʫʤʩʢoʤ ʩaoʙʨa˂ajʫ. ʇaʤeʪʥa 

ʚoʟʠʣa, ʧʫʪeʚʠ ʠ ʤoʙʠʣʥʠ ʫʨeʹajʠ ʫʯeʩʥʠʢa ʫ ʩaoʙʨa˂ajʫ ʛeʥeʨʠʰʫ oʛʨoʤʥe ʢoʣʠʯʠʥe 

ʨaʟʥoʚʨʩʥʠʭ ʧoʜaʪaʢa, ʢojʠ ʩʫ ʩʚʨʩʠʩʭoʜʥʠ ʩaʤo aʢo ʩe eʢoʥoʤʠʯʥo ʩʢʣaʜʠʰʪe ʠ eʬʠʢaʩʥo 

oʙʨaʹʫjʫ. ʌʫʟʠja IoT ʠ Big Data ʢoʥʮeʧʪa ʜeʤoʥʩʪʨʠʨaʥa je ʥa ʧʨʠʤeʨʫ oʙʨaʜe ʩeʥʟoʨʩʢʠ 

ʧʨʠʢʫʧˀeʥʠʭ ʧoʜaʪaʢa o ʙʨʟʠʥaʤa ʚoʟʠʣa ʥa ʜʨʞaʚʥʠʤ ʧʫʪeʚʠʤa ʫ ʈeʧʫʙʣʠʮʠ ʉʨʙʠjʠ ʥʘ 

Hadoop ʧʣʘʪʬʦʨʤʠ.  

 

ʂˀʫʯʥe ʨeʯʠ: IoT, Big Data, ʠʥʪeʣʠʛeʥʪʥʠ ʪʨaʥʩʧoʨʪʥʠ ʩʠʩʪeʤʠ (ʀʊʉ), ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʠ 

ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ, ʛeo-aʧʣʠʢaʮʠja 

1. ʋʚoʜ 

Jeʜʥa oʜ ʜeʬʠʥʠʮʠja ʀʥʪeʣʠʛeʥʪʥʠʭ ʪʨaʥʩʧoʨʪʥʠʭ ʩʠʩʪeʤa (ʀTʉ) je ʜa ʩʫ ʪo ʥaʧʨeʜʥe 

aʧʣʠʢaʮʠje ʢoje ʠʥʪeʛʨʠʰʫ ʪeʣeʢoʤʫʥʠʢaʮʠje, eʣeʢʪʨoʥʠʢʫ ʠ ʠʥʬoʨʤaʮʠoʥe ʪeʭʥoʣoʛʠje ʩa 

ʩaoʙʨa˂ajʥʠʤ ʠʥʞeˁeʨʩʪʚoʤ ʠ ʠʤajʫ ʟa ʮʠˀ ʜa ʪʨaʥʩʧoʨʪʥʠ ʩʠʩʪeʤ ʫʯʠʥe eʬʠʢaʩʥʠjʠʤ, 

ʙeʟʙeʜʥʠjʠʤ, ʩʠʛʫʨʥʠʿʠʤ, oʜʨʞʠʚʠʤ ʠ eʢoʣoʰʢʠ ʧʨʠʭʚaʪˀʠʚʠʤ [1]. 

ʇʨʠʢʫʧˀaˁe ʧoʜaʪaʢa ʢoʜ ʩʘʚʨʝʤʝʥʠʭ ʀTʉ-oʚa ʫ ʜʨʫʤʩʢʦʤ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʫ ʥajʯeʰ˂e oʙaʚˀajʫ 

ʧaʤeʪʥa ʚoʟʠʣa, ʧaʤeʪʥa ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨa ʠ ʧeʨʩoʥaʣʥʠ ʤoʙʠʣʥʠ ʫʨeʹajʠ ʟaʭʚaˀʫjʫ˂ʠ 

ʫʛʨʘʹʝʥʠʤ ʩeʥʟoʨʩʢʠʤ ʪeʭʥoʣoʛʠjaʤa ʧʘ ʩʝ ʦʥʠ ʜaʥaʩ ʩʤaʪʨajʫ ʠʥʪeʛʨaʣʥʠʤ ʜeʣoʤ IoT-ja 

(eʥʛʣ. Internet of Things). Jaʩʥo je ʜa ʩe ʨaʜʠ o oʛʨoʤʥʠʤ ʢoʣʠʯʠʥaʤa ʭeʪeʨoʛeʥʠʭ ʧoʜaʪaʢa 

ʢojʠ ʥeʧʨeʢʠʜʥo ʧʨʠʩʪʠʞʫ, ʜaʢʣe o Big Data ʬeʥoʤeʥʫ. ʅaʨaʚʥo, oʯeʢʫje ʩe ʠ ʜaˀ ʠ ʨaʩʪ 

ʢoʣʠʯʠʥe ʩaoʙʨa˂ ajʥʠʭ ʧoʜaʪaʢa: IBM ʧʨeʜʚʠʹa ʜa ˂ e 2020. ʛoʜʠʥe 75% ʚoʟʠʣa ʫ ʩʚeʪʫ ʙʠʪʠ 

ʧaʤeʪʥa, ʀʥʪeʨʥeʪoʤ ʧoʚeʟaʥa ʚoʟʠʣa ʘ ʫ ˁʠʭ ʫʛʨá eʥʠ ʩeʥʟoʨʠ. ʇoʜ ʧʨeʪʧoʩʪaʚʢoʤ ʜa ʩe 

ʚoʟe 4 ʩaʪa ʜʥeʚʥo, ʪʘʢʚʘ ʚʦʟʠʣʘ ʤoʛʫ ʢʨeʠʨaʪʠ ʜʦ 103 eʛʟaʙajʪa (1EB=10
18

B) ʧoʜaʪaʢa [2]! 

ʋ ʣʠʪeʨaʪʫʨʠ ʩʫ ʜoʩʪʫʧʥe ʙʨojʥe ʢʣaʩʠʬʠʢaʮʠje ʀTʉ aʧʣʠʢaʮʠjʘ. ʅʧʨ. U.S: Department of 

Transportation [3] ʨʘʟʚʨʩʪʘʚʘ ʀTʉ aʧʣʠʢaʮʠje ʫ 16 ʢaʪeʛoʨʠja ʩa ʤʥoʰʪʚoʤ ʧoʜʢaʪeʛoʨʠja. ʋ 

[1] je ʜʘʪʘ ʦʩʥʦʚʥʘ ʢʣʘʩʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʀTʉ aʧʣʠʢaʮʠjʘ ʥʘ: non real-time ï ʥe ʧoʩʪojʠ ʩʪʨʦʛʠ 

ʚʨeʤeʥʩʢʠ ʣʠʤʠʪ ʫʥʫʪʘʨ ʢʦʛʘ aʧʣʠʢaʮʠja ʪʨeʙa ʜa ʧoʥʫʜʠ ʨeʰeˁe ʠ real-time ï ʚʨʝʤʝʥʩʢʠ 

ʣʠʤʠʪ ʧʦʩʪʦʿʠ. ɼʘˀʘ ʢʣʘʩʠʬʠʢʘʮʠʿʘ real-time ʀTʉ aʧʣʠʢaʮʠja ʫʟʠʤʘ ʫ ʦʙʟʠʨ ʝʬʝʢʪʝ 

ʧʨeʢoʨaʯeˁa ʚʨʝʤʝʥʩʢʦʛ ʣʠʤʠʪʘ ʥʘ ʪʨʘʥʩʧʦʨʪʥʠ ʩʠʩʪʝʤ.  

ʎʠˀ non real-time ʪʠʧʘ ʀTʉ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ ʿʝ ʨʘʟʚʦʿ ʩʪʨaʪeʛʠja ʫʧʨaʚˀaˁa ʟa ʜʫʞʠ ʚʨeʤeʥʩʢʠ 

ʧeʨʠoʜ ʘ ˁʠʭʦʚʠ ʢʦʨʠʩʥʠʮʠ ʩʫ ʥajʯeʰ˂e ʩʫʙjeʢʪʠ ʢojʠ ʫʧʨaʚˀaʿʫ ʪʨaʥʩʧoʨʪʥʠʤ ʩʠʩʪeʤʠʤa. 

ʋ ʦʚʦʤ ʨʘʜʫ ʙʠ˂ʝ ʧʨʠʢʘʟʘʥʘ ʤʝʪʦʜʦʣʦʛʠʿʘ ʨʘʟʚʦʿʘ ʿʝʜʥʝ ʪʘʢʚʝ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ, ʙʘʟʠʨʘʥʝ ʥʘ 

ʩʝʥʟʦʨʩʢʠ ʧʨʠʢʫʧˀʝʥʠʤ ʧʦʜʘʮʠʤʘ ʦ ʙʨʟʠʥʘʤʘ ʚʦʟʠʣʘ, ʘ ʥʘʤʝˁʝʥʝ ʘʥʘʣʠʟʠ ʩʪʘʥʜʘʨʜʥʠʭ 

ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ ʢʦʿʠ ʩʝ ʦʜʥʦʩʝ ʥʘ ʙʨʟʠʥʫ. 
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ʉʣeʜe˂e ʩeʢʮʠje ʨaʜa ʩʫ oʨʛaʥʠʟoʚaʥe ʥa ʩʣeʜe˂ʠ ʥaʯʠʥ: ʫ ʜʨʫʛoj je ʜaʪ ʢʨaʪaʢ ʧʨeʛʣeʜ 

ʩaʚʨeʤeʥʠʭ ʨaʯʫʥaʨʩʢʠʭ ʧaʨaʜʠʛʤʠ a ʪʨe˂a ʫʢaʟʫje ʥa ˁʠʭoʚʫ ʬʫʟʠjʫ ʢao ʤo˂ʥʫ ʧʣʘʪʬʦʨʤʫ 

ʟa ʨeʰaʚaˁe ʩaoʙʨa˂ajʥʠʭ ʧʨoʙʣeʤa. ʇʨʠʤeʨ ʧʨʠʤeʥe ʦʚʝ ʧʣʘʪʬʦʨʤʝ ʫ aʥaʣʠʟʠ ʙʨʟʠʥa 

ʚoʟʠʣa ʧʨeʜʩʪaʚˀeʥ je ʫ ʩeʢʮʠjʠ 4, ʜoʢ ʩeʢʮʠja 5 ʥʫʜʠ ɿaʢˀʫʯaʢ ʠ ʧʨaʚʮe ʜaˀeʛ 

ʠʩʪʨaʞʠʚaˁa. 

2. ʈʘʯʫʥʘʨʩʢʝ ʧʘʨʘʜʠʛʤʝ ʢoje ʧʨeoʙʣʠʢʫjʫ ʩʚeʪ 

ʀʩʪʦʨʠʿʫ ʨʘʯʫʥʘʨʩʪʚʘ ʦʙʝʣʝʞʠʣʦ ʿʝ ʚʠʰʝ ʧʘʨʘʜʠʛʤʠ (mainframe, PC, ...) ʢojʝ ʩʫ ʟʥaʯajʥo 

ʫʪʠʮaʣe ʥa ʞʠʚoʪe ˀʫʜʠ ʪoʛ ʚʨeʤeʥa, a ʧoʩʣeʜˁʠʭ ʜeʩeʪaʢ ʛoʜʠʥa ʪo ʩʫ: IoT ("ʀʥʪeʨʥeʪ 

ʩʪʚaʨʠ"), Big Data ("ʚʝʣʠʢʠ ʧʦʜʘʮʠ"), Cloud computing ("ʨaʯʫʥaʨʩʪʚo ʠʟ oʙʣaʢa") ʠ Mobile 

Computing ("ʤoʙʠʣʥo ʨaʯʫʥaʨʩʪʚo"). ʋ ʩʣeʜe˂ʠʤ ʧoʜʩeʢʮʠjaʤa ʫʢʨʘʪʢʦ ˂ʝ ʙʠʪʠ 

ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʝʥʝ oʚe ʧaʨaʜʠʛʤe, ʩ ʧoʩeʙʥʠʤ oʩʚʨʪoʤ ʥa IoT ʠ Big Data, ʢʘʦ ʧʨeʜʤeʪ 

ʠʩʪʨaʞʠʚaˁa oʚoʛ ʨaʜʘ. 

2.1. IoT 

ʂoʤʙʠʥaʮʠja ʀʥʪeʨʥeʪa ʠ ʩaʚʨeʤeʥʠʭ ʪeʭʥoʣoʛʠja ʢao ʰʪo ʩʫ ʢoʤʫʥʠʢaʮʠja ʫʨeʹaja ʥa 

ʢʨaʪʢoʤ ʨaʩʪojaˁʫ, ʣoʢaʣʠʟaʮʠja ʫ ʨeaʣʥoʤ ʚʨeʤeʥʫ ʠ ʫʛʨaʹeʥʠ ʩeʥʟoʨʠ, ʪʨaʥʩʬoʨʤʠʰʫ 

ʩʚaʢoʜʥeʚʥe ʧʨeʜʤeʪe ʫ ʧaʤeʪʥe oʙjeʢʪe ʢojʠ ʩʫ ʩʧoʩoʙʥʠ ʜa ʨaʟʫʤejʫ ʩʚoje oʢʨʫʞeˁe ʠ ʜa 

ʨeaʛʫjʫ ʫ ˁeʤʫ. Taʢʚʠ ʧaʤeʪʥʠ oʙjeʢʪʠ, ʠʥʪeʣʠʛeʥʪʥʠ ʫʨeʹajʠ, ʧʨeʜʩʪaʚˀajʫ oʩʥoʚʫ ʛʣoʙaʣʥe 

ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨe ʫʤʨeʞeʥʠʭ oʙjeʢaʪa ʧoʟʥaʪe ʧoʜ ʥaʟʠʚoʤ IoT. "ʉʪʚaʨ" ʩe ʤoʞe ʜeʬʠʥʠʩaʪʠ 

ʢao oʙjeʢaʪ ʠʟ ʬʠʟʠʯʢoʛ ʩʚʝʪʘ ("ʬʠʟʠʯʢa ʩʪʚaʨ") ʠʣʠ ʠʥʬoʨʤaʮʠoʥoʛ ʩʚeʪa ("ʚʠʨʪʫeʣʥa 

ʩʪʚaʨ") ʢojʠ ʠʤa ʩʧoʩoʙʥoʩʪ ʜa ʙʫʜe ʠʜeʥʪʠʬʠʢoʚaʥ ʠ ʠʥʪeʛʨʠʩaʥ ʫ ʢoʤʫʥʠʢaʮʠoʥʠʤ 

ʤʨeʞaʤa [4]. 

 
ʉʣʠʢa 1. IoT - ʢʨʘʿˁʠ ʢʦʨʠʩʥʠʮʠ ʠ ʧʦʜʨʫʯʿʘ ʧʨʠʤʝʥʝ, ʠʟʚʦʨ: [5]  

ʇʨeʤa Cisco-u, IoT je ʥaʩʪao oʥoʛ ʪʨeʥʫʪʢa ʢaʜ je ʙʨoj ʫʨeʹaja ʢojʠ ʩʫ ʧoʚeʟaʥʠ ʥa ʀʥʪeʨʥeʪ 

ʧoʩʪao ʚe˂ʠ oʜ ʫʢʫʧʥoʛ ʙʨoja ˀʫʜʠ, ʰʪo ʩe ʜeʩʠʣo ʠʟʤeʹʫ 2008. ʠ 2009. ʛoʜʠʥe. Meʹʫʪʠʤ, 

ʩaʤ ʪeʨʤʠʥ je ʩʪaʨʠjʠ: ʧʨʚʠ ʛa je ʫʧoʪʨeʙʠo ʙʨʠʪaʥʩʢʠ ʪeʭʥoʣoʛ K. Ashton 1999. ʛʦʜʠʥʝ ʫ 

ʢʦʥʪʝʢʩʪʫ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ RFID (engl. Radio Frequency IDentification) ʪaʛoʚa ʟa ʧʨa˂eˁe ʨoʙe ʫ 

ʣʘʥʮʠʤʘ ʩʥʘʙʜʝʚʘˁʘ ʧʫʪeʤ ʀʥʪʝʨʥʝʪa. ʅe ʧoʩʪojʠ oʧʰʪeʧʨʠʭʚa˂eʥa ʜeʬʠʥʠʮʠja IoT-a. 

Internet Society ʜʝʬʠʥʠʰʝ IoT ʢʘʦ ʩʮeʥaʨʠo ʫ ʢoʤe ʫʨeʹajʠ ʢoje ʥe ʩʤaʪʨaʤo ʨaʯʫʥaʨʠʤa 

ʧoʧʨʠʤajʫ ʨaʯʫʥaʨʩʢe ʩʧoʩoʙʥoʩʪʠ: ʢoʥeʢʪʫjʫ ʩe ʥa ʀʥʪeʨʥeʪ, ʛeʥeʨʠʰʫ, ʨaʟʤeˁʫjʫ ʠ 

ʢoʨʠʩʪe ʧoʜaʪʢe ʫʟ ʤʠʥʠʤʫʤ ˀʫʜʩʢʝ ʠʥʪʝʨʚʝʥʮʠʿʝ. IoT je, ʜʘʢʣʝ, ʤʨeʞa oʙjeʢaʪa ʫ ʢojʠʤa ʩe 

ʥaʣaʟʠ ʫʛʨaʹeʥa ʪeʭʥoʣoʛʠja ʧoʪʨeʙʥa ʟa oʧaʞaˁe, ʢoʤʫʥʠʢaʮʠjʫ ʠ ʠʥʪeʨaʢʮʠjʫ ʩa ˁʠʭoʚʠʤ 

ʠʥʪeʨʥʠʤ ʩʪaˁʠʤa ʠ ʩʧoˀaʰˁoʤ ʩʨeʜʠʥoʤ. Oʩʥoʚʥe ʢoʤʧoʥeʥʪe IoT-ja ʩʫ: ʠʥʪeʣʠʛeʥʪʥʠ 



ʫʨeʹajʠ, ʤʨeʞa ʢoja ʠʭ ʧoʚeʟʫje ʠ ʩʠʩʪeʤʠ ʢojʠ ˂e ʢoʨʠʩʪʠʪʠ ʧoʜaʪʢe oʜ ʠʥʪeʣʠʛeʥʪʥʠʭ 

ʫʨeʹaja.  

ʀʥʬoʨʤaʮʠoʥe ʠ ʢoʤʫʥʠʢaʮʠoʥe ʪeʭʥoʣoʛʠje ʩʫ oʤoʛʫ˂ʠʣe ʧoʚeʟʠʚaˁe "ʙʠʣo ʢaʜ" ʠ "ʙʠʣo 

ʛʜe", ʜoʢ IoT ʢoʥʮeʧʪ ʜoʜaje ʥoʚʫ ʜʠʤeʥʟʠjʫ ʧoʚeʟaʥoʩʪʠ "ʙʠʣo ʯeʛa", ʧa ʪaʢo oʤoʛʫ˂ʫje 

ʢoʤʫʥʠʢaʮʠjʫ ʥe ʩaʤo ʠʟʤeʹʫ ʨaʯʫʥaʨa, ʚe˂ ʠʟʤeʹʫ ˀʫʜʠ ʙeʟ ʢoʨʠʰ˂eˁa ʨaʯʫʥaʨa, ʢao ʠ 

ʢoʤʫʥʠʢaʮʠjʫ ʠʟʤeʹʫ ˀʫʜʠ ʠ ʩʪʚaʨʠ, aʣʠ ʠ ʩaʤʠʭ ʩʪʚaʨʠ [5]. ʂʦoʧeʨaʪʠʚʥʠ ʀTʉ-ʦʚʠ (eʥʛʣ. 

Cooperative ITS) ʩʫ ʫʧʨʘʚʦ ʙaʟʠʨaʥʠ ʥa ʜʠʨeʢʪʥoj ʙeʟʞʠʯʥoj ʢoʤʫʥʠʢaʮʠjʠ oʙjeʢaʪa: ʫʥʫʪaʨ 

ʚoʟʠʣa (eʥʛʣ. In-Vehicle, IN-V), ʚoʟʠʣo-ʚoʟʠʣo (eʥʛʣ. Vehicle-to-Vehicle, V2V), ʚoʟʠʣo ï 

ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨa (eʥʛʣ. Vehicle-to-Infrastructure, V2I), ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨa ï ʚoʟʠʣo (eʥʛʣ. 

Infrastructure-to-Vehicle, I2V), ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨa ï ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨa (eʥʛʣ. Infrastructure-to- 

Infrastructure, I2I) [1]. IoT ʜaʥaʩ ʠʤa ʰʠʨoʢʫ ʧʨʠʤeʥʫ, ʰʪʦ ʠʣʫʩʪʨʫʿʝ ʩʣʠʢʘ 1. 

2.2. Big Data 

ʏaʢ ʠ ʧʨe ʥeʛo ʰʪo je 2008. ʛoʜʠʥe ʢoʤʧaʥʠja IBM ʫʚeʣa ʠ ʜeʬʠʥʠʩaʣa ʧojaʤ Big Data, 

ʚe˂ʠʥa ˀʫʜʠ je oʧaʞaʣa oʙʠˀe ʧoʜaʪaʢa ʫ ʩʚeʪʫ oʢo ʩeʙe. Joʰ 2014. ʛoʜʠʥe eʜʠʪoʨʠ 

ʤoʥoʛʨaʬʠje [6] ʩʫ ʧʨoʮeʥʠʣʠ ʜa ʩe ʩʚaʢʠ ʜaʥ ʛeʥeʨʠʰe 2,5 eʛʟaʙajʪa ʧoʜaʪaʢa, ʧʨʠ ʯeʤʫ 90% 

ʫ ʪoʤ ʪʨeʥʫʪʢʫ ʧʨʠʩʫʪʥʠʭ ʧoʜaʪaʢa je ʛeʥeʨʠʩaʥo ʫ ʧoʩʣeʜˁe 2 ʛoʜʠʥe. ʀʟʚoʨʠ oʚʠʭ 

ʧoʜaʪaʢa ʩʫ ʨaʟʥoʚʨʩʥʠ: ʩeʥʟoʨʠ, ʧoʜaʮʠ ʩa ʜʨʫʰʪʚeʥʠʭ ʤʨeʞa, ʣoʛoʚʠ, ʩʣʠʢe ʠ ʚʠʜeo 

ʟaʧʠʩʠ, ʟaʧʠʩʠ o ʬʠʥaʥʩʠjʩʢʠʤ ʪʨaʥʩaʢʮʠjaʤa,é Big Data ʬeʥoʤeʥ ʥe ʧoʜʨaʟʫʤeʚa ʩaʤo 

oʛʨoʤʥe ʢoʣʠʯʠʥe ʠ ʨaʟʥoʚʨʩʥe ʬoʨʤaʪe ʧoʜaʪaʢa, ʚʝ˂ ʠ ʥoʚe ʤoʜeʣe ʩʢʣaʜʠʰʪeˁa, ʜeˀeˁa 

ʠ ʧʨoʮeʩʠʨaˁa ʠʩʪʠʭ. Oʙjeʜʠˁaʚaˁeʤ ʟʥaˁa ʩʪeʯeʥʠʭ ʢʨoʟ ʨaʥʠje ʥaʫʯʥe ʧaʨaʜʠʛʤe 

(ʪeoʨʠja, eʢʩʧeʨʠʤeʥaʪ, ʩʠʤʫʣaʮʠja) ʩa oʛʨoʤʥʠʤ ʢoʣʠʯʠʥaʤa ʤʫʣʪʠʜʠʩʮʠʧʣʠʥaʨʥʠʭ 

ʧoʜaʪaʢa, Big Data ʪeʭʥoʣoʛʠja ʠʤa oʛʨoʤaʥ ʧoʪeʥʮʠjaʣ ʜa ʧoʥʫʜʠ oʜʛoʚoʨe ʥa ʙʨojʥa 

ʧʠʪaˁa. ʈaʟʤaʪʨajʫ˂ʠ oʯeʢʠʚaʥʫ eʬʠʢaʩʥoʩʪ, ʬʣeʢʩʠʙʠʣʥoʩʪ ʠ ʧʨʠʣaʛoʜˀʠʚoʩʪ ʩʠʩʪeʤa 

ʙaʟʠʨaʥʠʭ ʥa Big Data ʪeʭʥoʣoʛʠjʠ, ʢoʤʧaʥʠja McKinsey 2011. ʛoʜʠʥe ʛoʚoʨʠ o Big Data ʢao o 

ʯeʪʚʨʪoj ʠʥʜʫʩʪʨʠjʩʢoj ʨeʚoʣʫʮʠjʠ [7].  

ʇʨeʤa ʜeʬʠʥʠʮʠjʠ IBM-ʘ, ʟʘ ʥʝʢʠ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠ ʨʝʩʫʨʩ ʢʘʞʝʤʦ ʜʘ ʿʝ Big Data ʘʢʦ ʛʘ 

ʢaʨaʢʪeʨʠʰe: ʚeʣʠʢa ʢoʣʠʯʠʥa ʧoʜaʪaʢa (eʥʛʣ. volume), ʚeʣʠʢa ʨaʟʥoʚʨʩʥoʩʪ ʧoʜaʪaʢa (eʥʛʣ. 

variety) ʠ ʚeʣʠʢa ʙʨʟʠʥa ʧʨʠʩʪʠʟaˁa ʧoʜaʪaʢa (eʥʛʣ. velocity) [8]. ʆʩʠʤ ʧʣaʪʬoʨʤʠ ʟa Big Data 

ʩʢʣaʜʠʰʪeˁe ʠ ʧʨoʮeʩʠʨaˁe ʥa ʪʨaʜʠʮʠoʥaʣʥʠʤ von Neumann-oʚoʤ ʨaʯʫʥaʨʠʤa ʠ 

ʢʣʘʩʪʝʨʠʤʘ, ʧʨeʜʣaʞʫ ʩe ʠ ʨaʯʫʥaʨʠ ʙaʟʠʨaʥʠ ʥa Feynman-oʚoj ʧaʨaʜʠʛʤʠ, ʪʟʚ. DataFlow 

ʨaʯʫʥaʨʠ [9]. 

2.3. ʂoʥʚeʨʛeʥʮʠja IoT ʠ Big Data 

ʀaʢo ʩʫ ʩe IoT ʠ Big Data ʨaʟʚʠjaʣʠ ʥeʟaʚʠʩʥo, ʙʨʟo je ʧoʩʪaʣo jaʩʥo ʜa ʠʟʤeʹʫ ˁʠʭ ʧoʩʪojʠ 

ʚeoʤa ʪeʩʥa ʚeʟa. ʋʦʯʘʚʘʿʫ˂ʠ ʢʦʥʚʝʨʛʝʥʮʠʿʫ ʦʚʘ ʜʚʘ ʢʦʥʮʝʧʪʘ, ʠʩʪʨaʞʠʚaʯʠ ʢoʤʧaʥʠje SAS 

ʩʣʠʢoʚʠʪo ʢaʞʫ ʜa ʩe ʨaʜʠ o "ʜʚe ʩʪʨaʥe ʠʩʪoʛ ʥoʚʯʠ˂a" [10], ʘ ʢʦʤʧʘʥʠʿʝ Oracle "ʟʘʿʝʜʥʦ ʿʝ 

ʙʦˀʝ" [11]. ʄʝʹʫʥʘʨʦʜʥʠ ʯʘʩʦʧʠʩ ʠʟʫʟʝʪʥʠʭ ʚʨʝʜʥʦʩʪʠ Information fusion (ʄ21ʘ, IF 2015: 

4.353) ʦʙʿʘʚʠʦ ʿʝ 2017. ʛʦʜʠʥʝ ʩʧʝʮʠʿʘʣʥʦ ʠʟʜʘˁʝ ʧʦʜ ʥʘʟʠʚʦʤ Big Data Fusion in Internet of 

Things. 

ɿʘʠʩʪʘ, ʫ ʬoʢʫʩʫ IoT-ja ʩʫ ʧoʚeʟaʥʠ ʫʨeʹajʠ ʠ ʧoʜaʮʠ. To ʤoʛʫ ʙʠʪʠ ʩʪʨʫʢʪʫʨʠʨaʥʠ ʧoʜaʮʠ 

ʢojʠ ʤoʛʫ ʙʠʪʠ ʟaʧaʤ˂eʥʠ ʫ ʨeʣaʮʠoʥʠʤ ʙaʟaʤa ʧoʜaʪaʢa, ʩa ʢojʠʤa ʩe ʤoʞe ʨʫʢoʚaʪʠ ʧʨeʢo 

ʪʨaʜʠʮʠoʥaʣʥʠʭ desktop ʠʣʠ weʙ aʧʣʠʢaʮʠja. Meʹʫʪʠʤ, ʫ ʨeaʣʥoʩʪʠ je ʥajʯeʰ˂e ʨeʯ o 

ʢoʣʠʯʠʥaʤa ʧoʜaʪaʢa ʢoje ʩe ʤeʨe ʙaʨ ʧeʪaʙajʪʠʤa, ʢojʠ ʩʫ ʩʣaʙo ʩʪʨʫʢʪʫʠʨaʥʠ ʠ 

ʨaʟʥoʚʨʩʥʠʭ ʬoʨʤaʪa ʠ ʢojʠ ʩa ʨaʟʣʠʯʠʪʠʭ ʠʟʚoʨa ʧʨʠʩʪʠʞʫ ʚeʣʠʢoʤ ʙʨʟʠʥoʤ, ʧʘ ʟʘʭʪʝʚʘʿʫ 

Big Data ʘʥʘʣʠʪʠʢʫ. Big Data je ʩʫʰʪʠʥʩʢʠ ʧoʚeʟaʥ sa Cloud Computing-oʤ ʩ oʙʟʠʨoʤ ʜa ʩe 

ʚeʣʠʢe ʢoʣʠʯʠʥe ʧoʜaʪaʢa ʥajʯeʰ˂e ʩʢʣaʜʠʰʪe ʫ oʙʣaʢʫ ʢoʨʠʰ˂eˁeʤ ʩʢʣaʜʠʰʪa ʢao ʩeʨʚʠʩa 

(eʥʛʣ. Storage-as-a-Service) ʠ oʙʨaʹʫjʫ ʢoʨʠʰ˂ʝˁ eʤ aʥaʣʠʪʠʢe ʢao ʩeʨʚʠʩa (eʥʛʣ. Analytics-as-

a-Service). Mo˂ ʩʚeʧʨʠʩʫʪʥoʛ ʨaʯʫʥaʨʩʪʚa ʚe˂ʠʥa ʢoʨʠʩʥʠʢa ʩʧoʟʥaje ʢoʨʠʰ˂eˁʝʤ ʤoʙʠʣʥʠʭ 

ʙeʞʠʯʥʠʭ ʫʨeʹaja (ʤoʙʠʣʥʠʭ ʪeʣeʬoʥʘ, PDA ʫʨéajʘ, ʪaʙʣeʪʘ, é) ʠ ʩeʨʚʠʩa ʭoʩʪoʚaʥʠʭ ʫ 



oʙʣaʢʫ. ʀʥʪʝʛʨʘʮʠʿʘ ʢoʤʧʣeʤeʥʪaʨʥʠʭ ʪeʭʥoʣoʛʠja IoT-a ʠ Cloud Computing-a ʧoʜ ʠʤeʥoʤ 

CloudIoT ʧʨʝʧʦʟʥʘʪʘ ʿʝ ʢʘʦ ʦʩʥʦʚʘ ʙʫʜʫ˂ʝʛ ʀʥʪʝʨʥʝʪʘ [12]. Jaʩʥo je ʜa ʜaʥaʩ ʤoʞeʤo 

ʛoʚoʨʠʪʠ o ʢoʥʚeʨʛeʥʮʠjʠ ʨaʯʫʥaʨʩʢʠʭ ʧaʨaʜʠʛʤʠ ʢao ʤo˂ʥoj ʧʣaʪʬoʨʤʠ ʟa ʧʨeoʙʣʠʢoʚaˁe 

ʩʚeʪa, ʩʣʠʢa 2. 

 

ʉʣʠʢa 2: ʂʦʥʚʝʨʛʝʥʮʠʿʘ ʨʘʯʫʥʘʨʩʢʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ  

3. IoT ʠ Big Data ʫ ʩaoʙʨa˂ajʫï ʜʚe ʩʪʨaʥe ʠʩʪoʛ ʥoʚʯʠ˂a  

ʅa oʚoʤ ʤeʩʪʫ ʜa˂eʤo ʢʨaʪaʢ ʧʨeʛʣeʜ ʩaʤo ʥʝʢʦʣʠʢʦ ʥajʩʢoʨʠje ʧʫʙʣʠʢoʚaʥʠʭ ʨaʜoʚa ʢojʠ 

ʛoʚoʨe o ʪeʩʥoj ʚeʟʠ IoT-ja ʠ Big Data ʫ ʜʦʤʝʥʫ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ. 

ʄoʥoʛʨaʬʠjʘ Springer-ʘ [6] ʧʨeʧoʟʥʘʿʝ ʩʠʥeʨʛʠjʫ IoT ʠ Big Data je ʢao ʚoʜʠʯ ʟa ʠʟʛʨaʜˁʫ 

ʧaʤeʪʥʠʭ oʢʨʫʞeˁa: ʟʛʨaʜa, ʟʜʨaʚʩʪʚeʥʠʭ ʠʥʬoʨʤaʮʠoʥʠʭ ʩʠʩʪeʤa, eʣeʢʪʨoeʥeʨʛeʪʩʢʠʭ 

ʤʨeʞa, é Oʯeʢʠʚaʥo, jeʜʥo ʧoʛʣaʚˀe ʫ oʚoj ʤoʥoʛʨaʬʠjʠ ʧoʩʚe˂eʥo je ʀTʉ-oʚʠʤa, ʢojʠ ʩʫ 

ʟajeʜʥo ʩa ʙeʞʠʯʥʠʤ ʢoʤʫʥʠʢaʮʠjaʤa ʧʨeʧoʟʥaʪʠ ʢao oʩʥoʚa ʟa ʠʟʛʨaʜˁʫ ʧaʤeʪʥʠʭ ʛʨaʜoʚa. 

ʋ ʨaʜʫ [13] ʧoʩʪaʚˀeʥ je ʟaʜaʪaʢ ʜa ʩe ʩeʥʟoʨʩʢʠ ʧʨʠʢʫʧˀeʥʠ ʧoʜaʮʠ ʩa ʩaoʙʨa˂ajʥʠʭ ʤʨeʞa 

ʧʨoʮeʩʠʨajʫ ʫ ʨeaʣʥoʤ ʚʨeʤeʥʫ. ʇoʜaʮʠ ʧoʪʠʯʫ oʜ ʩeʥʟoʨa ʧoʩʪaʚˀeʥʠʭ ʥa ʩaoʙʨa˂ajʥʠʮaʤa, 

aʣʠ ʠ oʜ ʚoʟʠʣa ʫ ʧoʢʨeʪʫ. Aʫʪoʨʠ ʤʨeʞʫ ʛʨaʜʩʢʠʭ ʩaoʙʨa˂ajʥʠʮa ʨeʧʨeʟeʥʪʫjʫ ʛʨaʬoʚʠʤa 

ʢojʠ ʩʫ ʟa ʩʣʫʯajeʚe ʚeʣʠʢʠʭ ʛʨaʜoʚa jaʢo ʢoʤʧʣeʢʩʥʠ. ɼa ʙʠ ʩe ʧoʩʪʠʣʛo ʧʨoʮeʩʠʨaˁe ʫ 

ʨeaʣʥoʤ ʚeʤeʥʫ, aʫʪoʨʠ ʧʨeʜʣaʞʫ ʢoʨʠʰ˂eˁe Apache Giraph ʜʠʩʪʨʠʙʫʠʨaʥoʛ ʩʠʩʪeʤa ʟa 

ʧʨoʮeʩʠʨaˁe ʛʨaʬoʚa ʭoʩʪoʚaʥoʛ ʫ oʙʣaʢʫ. Oʚaj ʩʠʩʪeʤ ʠʤa ʤoʛʫ˂ʥoʩʪ ʧaʨaʣeʣʥoʛ 

ʧʨoʮeʩʠʨaˁa ʰʪo ʜʨaʤaʪʠʯʥo ʧoʙoˀʰaʚa ʚʨeʤeʥʩʢʫ ʧeʨʬoʨʤaʥʩʫ. ʉʠʩʪeʤ je ʪeʩʪʠʨaʥ ʟa 3 

ʚʝʣʠʢʘ ʛʨʘʜʘ ʠ aʫʪoʨʠ ʟaʢˀʫʯʫjʫ ʜa oʤoʛʫ˂aʚa ʥaʜʣeʞʥʠʤa ʜa ʥa eʬʠʢaʩʘʥ ʥaʯʠʥ ʫʧʨaʚˀajʫ 

ʩaoʙʨa˂ajeʤ, a ʧʫʪʥʠʮʠʤa ʜa ʧoʩʪaʚˀaˁeʤ ʫʧʠʪa ʜoʙʠjʫ ʢoʨʠʩʥe real-time informacije. 

ʈʘʜ [14] ʧʨeʜʩʪaʚˀʘ ʩʠʩʪeʤ ʟa ʜeʪeʢʮʠjʫ ʟaʛʫʰeˁa ʥa ʩaoʙʨa˂ajʥʠʮaʤa ʢojʠ ʢoʤʙʠʥʫje V2V, 

V2I, I2I ʠ Big Data ʪeʭʥoʣoʛʠjʫ ʫ ʮʠˀʫ ʩʢʨa˂eˁa ʚʨeʤeʥa ʧʫʪoʚaˁa ʠ ʩʤaˁeˁa eʤʠʩʠje CO2. 

ɿa eʚaʣʫaʮʠjʫ ʧʨeʜʣoʞeʥoʛ ʩʠʩʪeʤa, ʢʨeʠʨaʥ je ʩʠʤʫʣaʮʠoʥʠ ʤoʜeʣ ʙaʟʠʨaʥ ʥa Cassandra 

ʩʠʩʪeʤʫ ʟa ʚeʣʠʢe ʢoʣʠʯʠʥe ʧoʜaʪaʢa, OMNeT++ ʩʠʤʫʣaʪoʨʫ ʜʠʩʢʨeʪʥʠʭ ʜoʛaʹaja ʫ ʤʨeʞʠ ʠ 

SUMO (Simulation of Urban MObility) ʩʠʤʫʣaʪoʨʫ ʩaoʙʨa˂aja. Aʫʪoʨʠ ʥaʩ ʠʟʚeʰʪaʚajʫ ʜa 

ʩʠʩʪeʤ ʜaje ʜoʙʨe ʨeʟʫʣʪaʪe ʫ ʜeʪeʢʮʠjʠ, ʠʟʚeʰʪaʚaˁʫ ʠ ʧʨeʫʩʤeʨaʚaˁʫ ʩaoʙʨa˂aja ʫ 

ʩʣʫʯajeʚʠʤa ʟaʛʫʰeˁa.  

ʇʨoʩeʯaʥ ʛoʜʠʰˁʠ ʜʥeʚʥʠ ʩaoʙʨa˂aj (ʇɻɼʉ) ʠ ˁʝʛʦʚʝ ʚʘʨʠʿʘʮʠʿʝ (ʜʨʫʛʠ ʠʥʪʝʨʚʘʣ 

ʧʦʩʤʘʪʨʘˁʘ, ʧʦ ʢʘʪʝʛʦʨʠʿʘʤʘ ʚʦʟʠʣʘ, ʧʦ ʩʤʝʨʦʚʠʤʘ) ʩʫ ʦʩʥʦʚʥʠ ʫʣʘʟʥʠ ʧʦʜʘʮʠ ʟʘ 

ʜʠʤʝʥʟʠʦʥʠʩʘˁʝ ʧʫʪʥe ʠʥʬʨaʩʪʨʫʢʪʫʨe ʠ ʧʫʪʥʠʭ oʙjeʢaʪa (ʤoʩʪoʚʘ, ʚʠjaʜʫʢʘʪʘ, ʧeʪˀʠ ʠ ʜʨ.). 

ʋ ʨʘʜʫ [15] ʧʨʠʢʘʟʘʥʘ ʿʝ ʩʪʫʜʠja ʩʣʫʯaja ʫ oʢʚʠʨʫ ʢoje ʩʫ ʫʟ ʧoʤo˂ ApacheÊ HadoopÈ Big 

Data ʧʣaʪʬoʨʤe oʙʨaʹʠʚaʥʠ ʧoʜaʮʠ ʦ ʦʙʠʤʫ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ, ʩa 10 aʫʪoʤaʪʩʢʠʭ ʙʨojaʯa ʩaoʙʨa˂aja 

ʧoʩʪaʚˀeʥʠʭ ʫ ʛʨaʜʫ ʅoʚoʤ ʉaʜʫ ʠ ˁeʛoʚoj oʢoʣʠʥʠ. ʇoʢaʟaʪeˀʠ ʩaoʙʨa˂ajʥoʛ oʧʪeʨe˂eˁa 

MOBILE  

ɼʦʩʪʫʧʥʦʩʪ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʘ 
ʙʠʣʦ ʛʜʝ, ʙʠʣʦ ʢʘʜʘ! 

 

IoT  

ʉʚʝ ʰʪʦ ʤʦʞʝ ʙʠʪʠ 
ʧʦʚʝʟʘʥʦ, ʙʠ˂ʝ ʧʦʚʝʟʘʥʘʦ! 

 

CLOUD COMPUTING  

ʅʝʦʛʨʘʥʠʯʝʥʘ ʩʥʘʛʘ ʨʘʯʫʥʘʨʩʪʚʘ ʫ ʥʘʰʝʤ ˅ʝʧʫ! 

 

BIG DATA  
ʄʫʣʠʜʠʩʮʠʧʣʠʥʘʨʥʠ ʧʦʜʘʮʠ ʟʘ ʩʚʝ  

ʩʬʝʨʝ ʥʘʰʝʛ ʞʠʚʦʪʘ! 
 



ʢojʠ ʩʫ ʠʟʨaʯʫʥaʪʠ ʥa Big Data ʧʣaʪʬoʨʤʠ ʪaʙeʣaʨʥo ʠ ʛʨaʬʠʯʢʠ ʩʫ ʧʨeʟeʥʪoʚaʥʠ ʫ Microsoft 

Office Excel aʣaʪʫ. 

4. ʇʨoʮeʩʠʨaˁe ʩeʥʟoʨʩʢʠʭ ʧoʜaʪaʢa o ʙʨʟʠʥaʤa ʚoʟʠʣa 

ɱeʜaʥ oʜ ʥajʚaʞʥʠʿʠʭ ʀTʉ ʟaʜaʪaʢa ʫ ʜʨʫʤʩʢoʤ ʩaoʙʨa˂ajʫ ʿʝ ʧʦʜʠʟʘˁʝ ʥʠʚʦa ʙeʟʙeʜʥoʩʪʠ. 

ʅeʧoʰʪoʚaˁe oʛʨaʥʠʯeˁa ʙʨʟʠʥe ʠ ʥeʧʨʠʣaʛoʹeʥa ʙʨʟʠʥa ʩʧaʜajʫ ʫ ʯʝʩʪʘ ʥeʙeʟʙeʜʥa 

ʧoʥaʰaˁa ʚʦʟʘʯʘ ʧʘ ʿʝ aʥaʣʠʟa ʠ ʢʘʩʥʠʿʝ ʫʧʨaʚˀaˁe ʙʨʟʠʥaʤa jeʜaʥ oʜ ʠʤʧʝʨʘʪʠʚʘ ʟa 

ʧoʜʠʟaˁe ʥʠʚoa ʙeʟʙeʜʥoʩʪʠ. ʋʟʠʤʘʿʫ˂ʠ ʫ ʦʙʟʠʨ ʨʘʟʫʹʝʥʦʩʪ ʤʨʝʞʝ ʧʫʪʝʚʘ ʠ ʙʨʦʿ ʚʦʟʠʣʘ ʢʦʿʘ 

ʩʝ ʧʦ ˁʠʤʘ ʢʨʝ˂ʫ, ʿʘʩʥʦ ʿʝ ʜʘ ʩʝ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦ ʙʨʟʠʥʘʤʘ ʤʦʨʘ ʦʙʘʚˀʘʪʠ 

ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʦʚʘʥʦ, ʜʘʢʣʝ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ IoT ʟʘʜʘʪʘʢ. ɿʘʠʩʪʘ, ʥajʚe˂ʠ ʜeo ʧoʜaʪaʢa o ʙʨʟʠʥaʤa 

ʚoʟʠʣa ʥa ʜʨʞaʚʥʠʤ ʧʫʪeʚʠʤa ʫ ʈeʧʫʙʣʠʮʠ ʉʨʙʠjʠ ʧʨʠʢʫʧˀʘ ʩʝ ʧʦʤʦ˂ʫ 391 aʫʪoʤaʪʩʢʦʛ 

ʙʨojaʯa ʩaoʙʨa˂aja (Aɹʉ) [16] ʢʦʿʠ ʩʫ ʙʘʟʠʨʘʥʠ ʥʘ ʠʥʜʫʢʪʠʚʥʠʤ ʧʝʪˀʘʤʘ. ʉ ʜʨʫʛʝ ʩʪʨʘʥʝ, ʜʘ 

ʙʠ ʫʧʨʘʚˀʘʯ ʧʫʪʘ ʤʦʛʘʦ ʜʘ ʜʦʥʦʩʠ ʠʩʧʨʘʚʥʝ ʦʜʣʫʢʝ, ʯʝʩʪʦ ʿʝ ʥʝʦʧʭʦʜʥʦ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ ʠ 

ʘʥʘʣʠʟʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʠ ʥʘ ʚʠʰʝʛʦʜʠʰˁʝʤ ʥʠʚʦʫ. Big Data ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʥʫʜʠ ʧʦʪʝʥʮʠʿʘʣ ʟʘ 

ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʠ ʦʙʨʘʜʫ ʪʘʢʦ ʚʝʣʠʢʠʭ ʢʦʣʠʯʠʥʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʢʦʿʘ ʩʝ ʫ ʟʘʧʠʩʠʤʘ ʤʝʨʝ ʤʠʣʠʿʘʨʜʘʤʘ 

ʘ ʫ ʤʝʤʦʨʠʿʩʢʦʤ ʟʘʫʟʝ˂ʫ ʪʝʨʘʙʘʿʪʠʤʘ. ʋ ʥʘʨʝʜʥʠʤ ʧʦʜʩʝʢʮʠʿʘʤʘ ˂ʝ ʫʢʨʘʪʢʦ ʙʠʪʠ ʧʨʠʢʘʟʘʥʘ 

Apache Hadoop Big Data ʧʣaʪʬoʨʤa, ʘ ʟʘʪʠʤ ˁʝʥʘ ʧʨʠʤʝʥʘ ʫ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʫ ʩʝʥʟʦʨʩʢʠʭ 

ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦ ʙʨʟʠʥʘʤʘ ʚʦʟʠʣʘ. 

4.1. Apache Hadoop ʧʣaʪʬoʨʤa 

ApacheÊ HadoopÈ ʿʝ open-source ʧʣʘʪʬʦʨʤʘ ʟʘ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʠ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ Big Data ʫ 

ʜʠʩʪʨʠʙʫʠʨʘʥʦʤ ʦʢʨʫʞʝˁʫ. ɿʘ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʜʘʪʦʪʝʢʘ Hadoop ʥʫʜʠ HDFS (Hadoop Distributed 

File System), ʜʠʩʪʨʠʙʫʠʨʘʥʠ ʩʠʩʪʝʤ ʪoʣeʨaʥʪaʥ ʥa ʛʨeʰʢe, ʜʠʟajʥʠʨaʥ ʪaʢo ʜa ʙʫʜe 

ʨaʩʧoʨeʹeʥ ʥa ʿʝʬʪʠʥʦʤ ʭaʨʜʚeʨʫ ʠ ʧʦʜʝʩʘʥ ʟʘ batch ʦʙʨʘʜʫ. ɿʘ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ Hadoop 

ʢʦʨʠʩʪʠ MapReduce ʤʦʜʫʣ ʙʘʟʠʨʘʥ ʥʘ ʧʦʟʥʘʪʦʿ ʧʘʨʘʜʠʛʤʠ ʧʘʨʘʣʝʣʥʦʛ ʧʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʘ: 

ʧʨʝʩʣʠʢʘʚʘˁʝ (map) ï ʨʝʜʫʢʦʚʘˁʝ (reduce). ʆʥ ʿʝ ʩʧʦʩʦʙʘʥ ʜʘ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘ ʚʝʣʠʢʝ ʢʦʣʠʯʠʥʝ 

ʩʪʨʫʢʪʫʠʨʘʥʠʭ, ʧʦʣʫʩʪʨʫʢʪʫʠʨʘʥʠʭ ʠ ʥʝʩʪʨʫʢʪʫʠʨʘʥʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʥʘ ʢʣʘʩʪʝʨ ʨʘʯʫʥʘʨʠʤʘ. 

Apache Hive ʿʝ data warehouse ʩʦʬʪʚʝʨ ʟʘ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ ʩʪʨʫʢʪʫʠʨʘʥʠʭ ʧʦʜʘʪʢʘ ʫ Hadoop-ʫ. U 

Hive je ugraĽen "SQL like" upitni jezik Hive Query Language (HiveQL, HQL) ʢojʠ oʤoʛʫ˂aʚa 

ʧʠʩaˁe ʫʧʠʪa ʢojʠ ʩʫ ʛoʪoʚo ʠʜeʥʪʠʯʥʠ ʩʪaʥʜaʨʜʥʠʤ SQL upitima. ʆʩʥʦʚʥʝ ʨʘʟʣʠʢʝ ʠʟʤʝʹʫ 

ʈʝʣʘʮʠʦʥʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ ʟʘ ʫʧʨʘʚˀʘˁʝ ʙʘʟʘʤʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ (ʈʉʋɹʇ) ʠ Hadoop-ʘ ʧʨʠʢʘʟʘʥʝ ʩʫ ʫ 

ʊʘʙʝʣʠ 1. 

Tabela 1: ʈʉʋɹʇ vs. Hadoop 

 ʈʉʋɹʇ 
 

ʚeʣʠʯʠʥa ʧoʜaʪaʢa GB+ PB+ 
ʦʙʨʘʜʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʠʥʪeʨaʢʪʠʚaʥʘ ʠ batch batch 
ʢaʰˁeˁe maʣo oʜ ʤaʣoʛ ʜo ʚeʣʠʢoʛ 
aʞʫʨʠʨaˁe ʚʠʰeʩʪʨʫʢʠ ʠ ʫʧʠʩ ʠ ʯʠʪaˁe jeʜʥoʩʪʨʫʢʠ ʫʧʠʩ, ʚʠʰeʩʪʨʫʢo ʯʠʪaˁe 
ʩʪʨʫʢʪʫʨa ʧoʜaʪaʢa ʩʪaʪʠʯʢa ʭeʪeʨoʛeʥa 
ʠʥʪeʛʨʠʪeʪ ʚʠʩoʢ ʥʠʟaʢ 
ʩʢaʣʠʨaˁe ʥeʣʠʥeaʨʥo ʣʠʥeaʨʥo 

4.2. ʉʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʠ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ ʩʝʥʟʦʨʩʢʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ  

ʉʚʘʢʠ ʘʫʪʦʤʘʪʩʢʠ ʙʨʦʿʘʯ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ (ɸɹʉ), ʪʦʢʦʤ ʩʚʘʢʦʛ ʜʘʥʘ ʫ ʛʦʜʠʥʠ, ʛʝʥʝʨʠʰʝ ʧʦ ʿʝʜʘʥ 

ʪʝʢʩʪʫʘʣʥʠ (txt) ʬʘʿʣ. ɿʘ ʩʚʘʢʦ ʚʦʟʠʣʦ ʢʦʿʝ ʙʨʦʿʘʯ ʧʨʝʧʦʟʥʘ, ʫ txt ʜʘʪʦʪʝʮʠ ʢʨʝʠʨʘ ʩʝ ʿʝʜʘʥ 

ʟʘʧʠʩ ʩa ʚʠʰʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ɱʝʜʘʥ ʦʜ ʨʝʛʠʩʪʨʦʚʘʥʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʿʝ ʠ ʙʨʟʠʥʘ ʚʦʟʠʣʘ ʠʟʨʘʞʝʥʘ ʫ 

[km/h]. Oʚʦ ʥʝʢʦʤʝʨʮʠʿʘʣʥʦ ʧʠʣʦʪ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʝ ʦʙʫʭʚʘʪʘ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʠ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ 

ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦ ʙʨʟʠʥʘʤʘ ʚʦʟʠʣʘ, ʢʦʿʝ ʿʝ ʪʦʢʦʤ ʯʠʪʘʚʝ 2015. ʧʨʠʢʫʧʠʣʦ ʜʝʩʝʪ ɸɹʉ ʪʠʧʘ QLTC-

10C, ʫ ʛʨʘʜʫ ʅʦʚʦʤ ʉʘʜʫ ʠ ˁʝʛʦʚʦʿ ʦʢʦʣʠʥʠ. ʇoʜaʮʠ ʢoje ʩʫ ʛʝʥʝʨʠʩʘʣʠ ʙʨʦʿʘʯʠ ʦʙʨʘʹʝʥʠ ʩʫ 

ʥʘ ʩʣʝʜʝ˂ʠ ʥʘʯʠʥ: 

1. ʫʟ ʧʦʤʦ˂ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ Apache Ambari, ʥʘ HDFS ʩʫ upload-ʦʚʘʥʠ txt ʬʘʿʣʦʚʠ; 



2. ʫʟ ʧʦʤʦ˂ Apache Hive ʘʣʘʪʘ ʠ ʫʧʠʪʥʦʛ ʿʝʟʠʢʘ HiveQL, ʥʘ Hadoop ʧʣʘʪʬʦʨʤʠ ʢʨʝʠʨʘʥʘ ʿʝ 
ʙʘʟʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ TRAFFIC ANALYSIS ʫ ʢʦʿʫ ʩʫ "ʧʨʝʩʫʪʠ" ʧʦʜʘʮʠ ʠʟ txt ʬʘʿʣʦʚʘ ʩʘ HDFS-ʘ;  

3. ʥaʜ ʙʘʟʦʤ ʧʦʜʘʪʘʢʘ TRAFFIC ANALYSIS ʠʟʚʨʰeʥʠ ʩʫ ʙʨojʥʠ HiveQL ʫʧʠʪʠ ʢʦʿʠʤʘ ʩʫ 

ʠʟʨʘʯʫʥʘʪʠ ʩʪʘʥʜʘʨʜʥʠ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʠ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ ʢʦʿʠ ʩʝ ʦʜʥʦʩʝ ʥʘ ʙʨʟʠʥʫ [16]: 

ʧʨʦʩʝʯʥʘ ʙʨʟʠʥʘ ʚʦʟʠʣʘ, 85-ʪʠ ʧʝʨʮʝʥʪʠʣ ʙʨʟʠʥʝ, % ʚʦʟʠʣʘ ʢʦʿʘ ʩʫ ʧʨʝʢʦʨʘʯʠʣʘ 

ʦʛʨʘʥʠʯʝˁʝ ʙʨʟʠʥʝ, ʧʨʦʩʝʯʥʦ ʧʨʝʢʦʨʘʯʝˁʝ ʙʨʟʠʥ© ʚʦʟʠʣ©, ʨaʩʧoʜeʣa ʙʨoja ʚoʟʠʣa ʧo 

ʙʨʟʠʥʩʢʠʤ ʢaʪeʛoʨʠjaʤa (ʜʦ 20, 21-25, ...., 121-125, ʧʨʝʢʦ 125 km/h), ʙʨoj ʧojaʚˀʠʚaˁa 

ʩʚaʢe ʨeʛʠʩʪʨoʚaʥe ʙʨʟʠʥe ʥa ʙʨojaʯʢoʤ ʤeʩʪʫ. ʉʚʘʢʠ ʪʠʧ ʫʧʠʪʘ ʤʦʛʫ˂ʝ ʿʝ ʠʟʚʨʰʠʪʠ ʟʘ 

ʦʜʘʙʨʘʥʘ ʙʨʦʿʘʯʢʘ ʤʝʩʪʘ (ʿʝʜʥʦ ʠʣʠ ʚʠʰʝ ˁʠʭ) - ʫʢʫʧʥo ʠ ʧo ʩʤeʨoʚʠʤa. ʈeʟʫʣʪaʪʠ 

HiveQL ʫʧʠʪa ʧʣaʩʠʨaʥʠ ʩʫ ʫ ʪaʙeʣe ʠʩʪʝ ʙaʟe ʧoʜaʪaʢʘ. ʇʨʠʤʝʨ ʿʝʜʥʦʛ ʪʘʢʚʦʛ ʫʧʠʪʘ 

ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʝʥ ʿʝ ʥʘ ʩʣʠʮʠ 3. 

 
ʉʣʠʢʘ 3: HiveQL ʫʧʠʪ ʢojʠʤ je ʠʟʨaʯʫʥaʪ ʙʨoj ʚoʟʠʣa ʥa ʙʨojaʯʢoʤ ʤeʩʪʫ Aʣʠʙeʛoʚaʮ, ʟa 

ʙʨʟʠʥʩʢʫ ʢaʪeʛoʨʠjʫ 51-55 km/h, ʟa oʙa ʩʤeʨa 

4.3. ɸʥʘʣʠʟʘ, ʚʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʘ ʠ ʛʝʦʣʦʮʠʨʘˁʝ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʥʠʭ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ 

ʋ ʠʥʪʝʛʨʠʩʘʥʦʤ ʨʘʟʚʦʿʥʦʤ ʦʢʨʫʞʝˁʫ Microsoft Visual Studio 2015 ʨʘʟʚʠʿʝʥʘ ʿʝ Windows 
Forms ʛʝʦ-ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ TRAFFIC COUNTING . Oʚa ʛʝʦ-ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ ʥʫʜʠ ʢoʤʬoʨaʥ 
ʢoʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪeʨʬejʩ za ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʝ ʠ ʠʟʚʨʰʘʚʘˁʝ ʫʧʠʪʘ ʥʘʜ ʨʘʥʠʿʝ ʢʨʝʠʨʘʥʦʤ Hadoop 
ʙʘʟʦʤ ʧʦʜʘʪʘʢʘ TRAFFIC ANALYSIS . ʈʝʟʫʣʪʘʪe ʨʝʘʣʠʟʦʚʘʥʠʭ ʫʧʠʪʘ, ʛʝʦ-ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ ʯʫʚʘ ʫ 
ʣʦʢʘʣʥʦʿ SQL Server ʙʘʟʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ TRAFFIC INDICATORS . ʂʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʘ ʠʟʤʝʹʫ 
Windows ʛʝʦ-ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ ʠ Hadoop ʙʘʟʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦʙʘʚˀʘ ʩʝ ʫʟ ʧʦʤʦ˂ Hortonworks Hive ODBC 
Driver-ʘ. ʉʘʦʙʨʘ˂ʘʿʥʠ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʠ ʢʦʿʠ ʩʫ ʠʟʨʘʯʫʥʘʪʠ ʥʘ Hadoop ʧʣʘʪʬʦʨʤʠ, ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʝʥʠ 
ʩʫ ʫʥʫʪʘʨ ʛʝʦ-ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ ʪʘʙʝʣʘʨʥʦ, ʛʨʘʬʠʯʢʠ ʠ ʥʘ ʤʘʧʘʤʘ. ɻʝʦʣʦʮʠʨʘˁʝ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʥʠʭ 
ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʠʟʚʨʰʝʥʦ ʿʝ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʝʤ ʘʣʘʪʘ Bing Maps ʠ OpenStreetMaps.  
85. ʧeʨʮeʥʪʠʣ ʙʨʟʠʥe je ʤaʢʩʠʤaʣʥa ʙʨʟʠʥa ʠʟʨaʞeʥa ʫ km/h ʢojoʤ ʩe ʢʨe˂e 85% ʚoʟʠʣa ʠʟ 

ʧoʩʤaʪʨaʥoʛ ʩʢʫʧa ʚoʟʠʣa. ʅʘ ʩʣʠʮʠ 4. ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʝʥ ʿʝ ʿʝʜʘʥ ʧʨʦʟʦʨ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ TRAFFIC 

COUNTING  ʥʘ ʢʦʤʝ ʩʫ ʚʠʜˀʠʚʠ ʪʘʙʝʣʘʨʥʠ ʠ ʛʨʘʬʠʯʢʠ ʧʨʠʢʘʟ, ʢʘʦ ʠ ʛʝʦʣʦʮʠʨʘˁʝ ʦʚʦʛ 

ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʟʘ ʩʚʠʭ 10 ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠʭ ʣʦʢʘʮʠʿʘ. 

 
Slika 4: ʇʨʦʟʦʨ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ ʢʦʿʠ ʚʠʟʫʝʣʠʟʫʿʝ ʠ ʛʝʦʣʦʮʠʨʘ 85. ʧeʨʮeʥʪʠʣ ʙʨʟʠʥe ʟʘ ʩʚʠʭ 10 

ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠʭ ʙʨʦʿʘʯʢʠʭ ʤʝʩʪʘ  

ɱʝʜʘʥ ʦʜ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʥʠʭ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʿʝ ʠ ʙʨʦʿ ʧojaʚˀʠʚaˁa ʩʚaʢe ʨeʛʠʩʪʨoʚaʥe ʙʨʟʠʥe ʟa ʩʚaʢo 

oʜ ʙʨojaʯʢʠʭ ʤeʩʪa, ʧʦ ʩʤʝʨʦʚʠʤʘ. ʅʘ ʧʨʠʤʝʨ, ʯʠˁʝʥʠʮʘ ʚʠʜˀʠʚʘ ʥʘ ʩʣʠʮʠ 5. ʜa ʩʫ ʥa 

ʙʨojaʯʢoʤ ʤeʩʪʫ Tʫʥeʣ ʙʨʟʠʥe ʟʥaʯajʥo ʚʠʰe ʟa ʩʤeʨ ʅoʚʠ ʉaʜ ï ʀʨʠʛ, ʥeʛo ʟa ʩʤeʨ ʀʨʠʛ ï 

INSERT INTO TABLE  CATEGORY_51_55 
SELECT traffic_counter_name, latitude, longitude, direction, COUNT(*)  
FROM ALL_COUNTERS 
WHERE traffic_counter_name= òAlibegovacò AND  
CAST( TRIM(vehicle_speed) AS TINYINT ) BETWEEN 51 AND 55 
GROUP BY traffic_counter_name, latitude, longitude, direction;  
 



ʅoʚʠ ʉaʜ ʤʦʞʝ ʙʠʪʠ ʟʥʘʯʘʿʥʘ ʟʘ ʫʧʨʘʚˀʘʯʘ ʧʫʪʘ ʢʘʢʦ ʩʘ ʘʩʧʝʢʪʘ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʪʘʢʦ ʠ ʩʘ 

ʘʩʧʝʢʪʘ ʢʘʧʘʮʠʪʝʪʘ. ɿʙʦʛ ʦʛʨʘʥʠʯʝʥʦʛ ʧʨʦʩʪʦʨʘ, ʥʘ ʦʚʦʿ ʩʣʠʮʠ ʿʝ ʜʘʪ ʩʘʤʦ ʛʨʘʬʠʯʢʠ ʧʨʠʢʘʟ 

ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʠ ʪʦ ʫ ʦʙʣʠʢʫ ʣʠʥʠʿʩʢʦʛ ʜʠʿʘʛʨʘʤʘ. ʉʣʠʢʘ 6. ʜʘʿʝ ʫʧʦʨʝʜʥʠ ʧʨʠʢʘʟ ʧʨoʮeʥʘʪʘ 

ʚʦʟʠʣʘ ʢʦʿʘ ʩʫ ʧʨʝʢʦʨʘʯʠʣʘ ʙʨʟʠʥʫ ʠ ʧʨʦʮʝʥʘʪa ʚʦʟʠʣʘ ʢʦʿʘ ʩʫ ʧʨʝʢʦʨʘʯʠʣʘ ʙʨʟʠʥʫ ʟʘ ʚʠʰʝ 

ʦʜ 10 km/h ʟʘ ʩʚʠʭ 10 ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠʭ ʙʨʦʿʘʯʢʠʭ ʤʝʩʪʘ. Moʞe ʩe ʫoʯʠʪʠ ʜa je ʙʨoj ʧʨeʢʨʰʠʣaʮa 

ʙʨʟʠʥe ʥa ʥeʢʠʤ ʣoʢaʮʠjaʤa ʠʟʨaʟʠʪo ʚʠʩoʢ (ʧʨeʢo 80%) ʰʪo ʤʦʞʝ ʙʠʪʠ ʧʨʝʜʤʝʪ ʜoʜaʪʥe 

aʥaʣʠʟe ʥaʜʣeʞʥʠʭ. 

 

 

ɿAʂɲʋʏAʂ 

ʌʫʟʠʿʘ IoT ʠ Big Data je ʦʜʣʠʯʥʘ ʧʣʘʪʬʦʨʤʘ ʟa ʠʟʛʨaʜˁʫ ʧaʤeʪʥʠʭ oʢʨʫʞeˁa: ʟʛʨaʜa, 

ʟʜʨaʚʩʪʚeʥʠʭ ʠʥʬoʨʤaʮʠoʥʠʭ ʩʠʩʪeʤa, eʣeʢʪʨoeʥeʨʛeʪʩʢʠʭ ʤʨeʞa ʘʣʠ ʠ ʀʊʉ ʘʣʠʢʘʮʠʿʘ. 

ɹʨʦʿʥʘ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʠ ʨʝʰʝˁʘ ʢʦʿʘ ʩʝ ʧʫʙʣʠʢʫʿʫ ʫ ʧʨʝʩʪʠʞʥʠʤ ʯʘʩʦʧʠʩʠʤʘ ʠʜʫ ʫ ʧʨʠʣʦʛ ʦʚʦʿ 

ʪʚʨʜˁʠ. ʀʩʪʨʘʞʠʚʘʯʢʠ ʪʠʤ ʩʘ ʉʘʦʙʨʘ˂ʘʿʥʦʛ ʬʘʢʫʣʪʘ, ʯʠʿʠ ʿʝ ʯʣʘʥ ʠ ʘʫʪʦʨ ʦʚʦʛ ʨʘʜʘ, 

ʧʦʩʣʝʜˁʠʭ ʛʦʜʠʥʘ ʩʝ ʙʘʚʠ ʦʙʨʘʜʦʤ ʠ ʘʥʘʣʠʟʦʤ ʩʝʥʟʦʨʩʢʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʢʦʿʝ ʢʦʣʝʢʮʠʦʥʠʨʘʿʫ 

ɸɹʉ ʨʘʩʧʦʨʝʹʝʥʠ ʥʘ ʜʨʞʘʚʥʠʤ ʧʫʪʝʚʠʤʘ ʈʝʧʫʙʣʠʢʝ ʉʨʙʠʿʝ. ʋ ʦʚʦʤ ʨʘʜʫ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʝʥʦ ʿʝ 

ʧʠʣʦʪ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʝ ʢʦʿʝ ʿʝ ʦʙʫʭʚʘʪʠʣʦ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʠ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘˁʝ ʛʦʜʠʰˁʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦ 

ʙʨʟʠʥʘʤʘ ʚʦʟʠʣʘ ʩʘ 10 ʙʨʦʿʘʯʘ ʥʘ Hadoop Big Data ʧʣʘʪʬʦʨʤʠ, ʨʘʜʠ ʠʟʨʘʯʫʥʘʚʘˁʘ 

ʩʪʘʥʜʘʨʜʥʠʭ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʘ. ɿʘ ʧʦʪʨʝʙʝ ʧʨʝʫʟʠʤʘˁʘ ʥʘ ʫʧʠʪ 

ʠʟʨʘʯʫʥʘʪʠʭ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ ʩʘ Hadoop ʧʣʘʪʬʦʨʤʝ, ʘ ʟʘʪʠʤ ʠ ʪʘʙʝʣʘʨʥʦʛ ʠ 

ʛʨʘʬʠʯʢʦʛ ʧʨʠʢʘʟʘ ʠ ʛʝʦʣʦʮʠʨʘˁʘ ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʘ ʥʘ ʩʘʦʙʨʘ˂ʘʿʥʠʤ ʤʘʧʘʤʘ, ʨʘʟʚʠʿʝʥʘ ʿʝ ʧʦʩʝʙʥʘ 

ʛeo-ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ.  

ʉʧʨʦʚʝʜʘʥʘ ʪʝʩʪʠʨʘˁʘ ʦʭʨʘʙʨʫʿʫ ʜʘ ʩʝ ʧʨʝʜʣʦʞʝʥʘ ʤʝʪʦʜʦʣʦʛʠʿʘ ʧʨʠʤʝʥʠ ʠ ʟʘ ʚʝ˂ʝ ʢʦʣʠʯʠʥʝ 

ʧʦʜʘʪʘʢʘ (ʧʦʜʘʮʠ ʩʘ ʚʝ˂ʝʛ ʙʨʦʿʘ ʙʨʦʿʘʯʘ ʠ/ʠʣʠ ʧʦʜʘʮʠ ʢʦʿʠ ʩʝ ʦʜʥʦʩʝ ʥʘ ʚʠʰʝ ʛʦʜʠʥʘ). 

ɻʝʥʝʨʘʣʥʦ, ʤʝʪʦʜʦʣʦʛʠʿʘ ʤʦʞʝ ʙʠʪʠ ʧʨʠʤʝˁʝʥʘ ʠ ʥʘ ʜʨʫʛʝ non real-time ʧʨʦʙʣʝʤʝ ʛʜʝ ʿʝ 

ʧʦʪʨʝʙʥʦ ʧʨʦʮʝʩʠʨʘʪʠ ʚʝʣʠʢʝ ʢʦʣʠʯʠʥʝ ʧʦʜʪʘʢʘ ʫʟ ʛʝʦʣʦʮʠʨʘˁʝ ʨʝʟʫʣʪʘʪʘ. 

ɿaʭʚaʣʥoʩʪ 

Oʚaj ʨaʜ ʜeʣʠʤʠʯʥo je ʧoʜʨʞaʥ oʜ ʩʪʨaʥe Mʠʥʠʩʪaʨʩʪʚa ʧʨoʩʚeʪe, ʥaʫʢe ʠ ʪeʭʥoʣoʰʢoʛ 
ʨaʟʚoja ʈeʧʫʙʣʠʢe ʉʨʙʠje, ʫ oʢʚʠʨʫ ʧʨojeʢaʪa ʧoʜ ʙʨojeʤ 032025. ʇoʜaʪʢe ʢoje ʛeʥeʨʠʰʫ 
aʫʪoʤaʪʩʢʠ ʙʨojaʯʠ ʩaoʙʨa˂aja oʙeʟʙeʜʠʣa je ʬʠʨʤa MHM - Projekat d.o.o. ʠʟ ʅoʚoʛ ʉaʜa. 
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ɸʧʩʪʨʘʢʪ 
ʇʨʦʿʝʢʪʦʚʘˁʝ ʠ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʩʫ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʢʦʿʝ ʠʟʠʩʢʫʿʫ 

ʥʘʿʚʠʰʝ ʥʘʧʦʨʘ ʠ ʚʨʝʤʝʥʘ ʫ ʧʨʦʮʝʩʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ. ʊʝʤʘ ʿʝ ʫʩʤʿʝʨʝʥʘ ʥʘ 

ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʧʨʦʮʝʩʘ ʧʨʦʿʝʢʪʦʚʘˁʘ ʠ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. 

ɸʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʘ ʿʝ ʟʘʩʥʦʚʘʥʘ ʥʘ ʫʦʯʝʥʠʤ ʚʝʟʘʤʘ ʢʦʿʝ ʧʦʩʪʦʿʝ ʠʟʤʝʹʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʟʘʭʪʿʝʚʘ, 

ʧʨʠʿʝ ʩʚʝʛʘ ʩʧʝʮʠʬʠʮʠʨʘʥʠʭ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʝʤ ʩʣʫʯʘʿʝʚʘ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ, ʠ ʨʝʟʫʣʪʫʿʫ˂ʝʛ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʫʟʠʤʘʿʫ˂ʠ ʫ ʦʙʟʠʨ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ ʮʠˀʥʠʭ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʦʥʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʠ 

ʪʠʧʦʚʘ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ. ɹʠ˂ʝ ʨʘʟʤʘʪʨʘʥʠ ʧʨʠʥʮʠʧʠ ʠ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ ʢʦʿʝ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʙʫʜʫ ʩʘʩʪʘʚʥʠ 

ʜʠʦ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʘ ʢʦʿʠ ʩʫ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʠʨʘʥʠ ʫ 

SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧʫ. 

 

ʂˀʫʯʥʝ ʨʠʿʝʯʠ: ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ, ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠ ʟʘʭʪʿʝʚʠ, ʛʝʥʝʨʘʪʦʨ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ, 

ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʘ, ʰʘʙʣʦʥʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʩʣʫʯʘʿʝʚʠ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ, ʤʦʜʝʣʦʤ ʚʦʹʝʥʠ 

ʨʘʟʚʦʿ ʩʦʬʪʚʝʨʘ. 
 

 

Automatic User Interface Generation Based on Use Cases ï The SilabUI 

approach 

 

Abstract 
The design and implementation of user interfaces are two of the most effort and time consuming 

activities of the software development process. The paper will address the automation of the process 

of designing and implementing user interfaces. The automation is based on the identified 

connections between software requirements, particularly use cases, and the resulting user interface 

of the application, taking into account the characteristics of the targeted implementation 

technologies and application types. We will also discuss the principles and characteristics which 

should be an integral part of the tool for automation of user interfaces development, that are all 

implemented in SilabUI approach. 
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1. ʋʚʦʜ 

 
ʇʦʣʘʟʥʘ ʪʘʯʢʘ ʫ ʢʨʝʠʨʘˁʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʧʨʦʠʟʚʦʜʘ ʿʝʩʪʝ ʬʘʟʘ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ 

ʟʘʭʪʿʝʚʘ ʠ ʨʝʟʫʣʪʘʪʠ ʦʚʝ ʬʘʟʝ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘʿʫ ʦʩʥʦʚʫ ʟʘ ʩʚʝ ʦʩʪʘʣʝ ʬʘʟʝ ʫ ʞʠʚʦʪʥʦʤ ʮʠʢʣʫʩʫ 

ʩʦʬʪʚʝʨʘ. ʀʟ ʪʦʛ ʨʘʟʣʦʛʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʟʘʭʪʿʝʚʘ (oʙʠʯʥʦ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʝʥʘ 
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ʤʦʜʝʣʦʤ ʩʣʫʯʘʿʝʚʘ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ) ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʙʫʜʝ ʜʦʚʦˀʥʦ ʜʝʪʘˀʥʘ ʜʘ ʧʨʫʞʠ ʧʦʪʨʝʙʥʝ 

ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʟʘ ʧʨʦʿʝʢʪʦʚʘˁʝ ʠ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʫ ʩʚʠʭ ʜʠʿʝʣʦʚʘ ʩʦʬʪʚʝʨʘ ï ʦʜ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʧʨʝʢʦ ʘʧʣʠʢʘʮʠʦʥʝ ʣʦʛʠʢʝ ʢʦʿʘ ʫʯʘʫʨʫʿʝ ʜʦʤʝʥʩʢʫ ʩʪʨʫʢʪʫʨʫ ʠ ʧʦʥʘʰʘˁʝ 

ʩʠʩʪʝʤʘ, ʜʦ ʩʢʣʘʜʠʰʪʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʄʝʹʫʪʠʤ, ʯʝʩʪ ʿʝ ʩʣʫʯʘʿ ʜʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ 

ʟʘʭʪʿʝʚʘ ʥʝ ʜʘʿʝ ʜʦʚʦˀʥʦ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʘ ʟʘ ʧʨʦʿʝʢʪʦʚʘˁʝ ʧʦʿʝʜʠʥʠʭ ʜʠʿʝʣʦʚʘ ʩʠʩʪʝʤʘ (ʜʝʪʘˀʘ 

ʚʝʟʘʥʠʭ ʟʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ, ʧʦʩʣʦʚʥʘ ʧʨʘʚʠʣʘ ʠ ʩʣ.), ʧʘ ʩʝ ʧʨʝʧʫʰʪʘ ʧʨʦʛʨʘʤʝʨʫ ʜʘ ʥʘ 

ʩʚʦʿ ʥʘʯʠʥ ʠʥʪʝʨʧʨʝʪʠʨʘ ʟʘʭʪʿʝʚʝ ʠ ʠʟʥʘʣʘʟʠ ʨʿʝʰʝˁʘ. ʂʘʦ ʧʦʩˀʝʜʠʮʘ ʪʦʛʘ, ʜʦʙʠʿʝʥʦ 

ʨʿʝʰʝˁʝ ʯʝʩʪʦ ʥʝ ʟʘʜʦʚʦˀʘʚʘ ʧʦʪʨʝʙʝ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ ʥʘ ʦʜʛʦʚʘʨʘʿʫ˂ʠ ʥʘʯʠʥ. ʋ ʪʦʤ ʩʤʠʩʣʫ, 

ʫʢʦʣʠʢʦ ʩʝ ʨʘʟʤʘʪʨʘ ʨʘʟʚʦʿ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʠʟ ʧʝʨʩʧʝʢʪʠʚʝ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʟʘʭʪʿʝʚʘ 

ʨʠʿʝʪʢʦ ʩʝ ʤʦʛʫ ʜʦʙʠʪʠ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʦ ʠʟʛʣʝʜʫ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ˁʝʛʦʚʦʤ ʩʘʜʨʞʘʿʫ, 

ʚʨʩʪʘʤʘ ʢʦʤʧʦʥʝʥʪʠ ʢʦʿʝ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʩʝ ʢʦʨʠʩʪʝ ʠ ʩʣ. 

ʅʘʿʯʝʰ˂ʠ ʫʟʨʦʢ ʥʝʫʩʧʿʝʭʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʧʨʦʿʝʢʘʪʘ ʿʝʩʫ ʥʝʜʦʩʪʘʮʠ ʠ ʛʨʝʰʢʝ ʫ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠʤ 

ʟʘʭʪʿʝʚʠʤʘ [Frost07]. ɱʝʜʘʥ ʦʜ ʥʘʯʠʥʘ ʟʘ ˁʠʭʦʚʦ ʦʪʢʣʘˁʘˁʝ ʫ ʨʘʥʠʤ ʬʘʟʘʤʘ ʿʝʩʪʝ ʧʨʘʚˀʝˁʝ 

ʧʨʦʪʦʪʠʧʦʚʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʄʝʹʫʪʠʤ, ʧʨʦʪʦʪʠʧʦʚʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ 

ʥʘʿʯʝʰ˂ʝ ʥʠʩʫ ʬʦʨʤʘʣʥʦ ʧʦʚʝʟʘʥʠ ʩʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʦʤ ʟʘʭʪʿʝʚʘ ʧʘ ʩʝ ʤʦʞʝ ʜʝʩʠʪʠ ʜʘ ʥʘʩʪʘʥʝ 

ʩʝʤʘʥʪʠʯʢʘ ʥʝʢʦʥʟʠʩʪʝʥʪʥʦʩʪ ʠʟʤʝʹʫ ʧʨʦʪʦʪʠʧʘ ʠ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʠ ʫʤʿʝʩʪʦ ʧʦʚʝ˂ʘˁʘ 

ʧʨʝʮʠʟʥʦʩʪʠ ʤʦʛʫ ʜʘ ʠʩʢʨʩʥʫ ʥʦʚʠ ʧʨʦʙʣʝʤʠ ʫ ʨʘʟʫʤʠʿʝʚʘˁʫ ʟʘʭʪʿʝʚʘ [DaCruz10]. ɼʨʫʛʠ 

ʥʘʯʠʥ ʟʘ ʦʪʢʣʘˁʘˁʝ ʥʝʜʦʩʪʘʪʘʢʘ ʫ ʟʘʭʪʿʝʚʠʤʘ ʿʝʩʪʝ ʬʦʨʤʠʨʘˁʝ ʜʦʤʝʥʩʢʦʛ ʤʦʜʝʣʘ ʩʠʩʪʝʤʘ ʠ 

ʘʥʘʣʠʟʘ ʢʦʥʟʠʩʪʝʥʪʥʦʩʪʠ ʩʝʤʘʥʪʠʢʝ ʜʦʤʝʥʩʢʦʛ ʤʦʜʝʣʘ ʩʘ ʩʧʝʮʠʬʠʮʠʨʘʥʠʤ ʟʘʭʪʿʝʚʠʤʘ 

[Rosemberg07]. ʂʦʨʠʩʥʠʢ ʧʨʝʢʦ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʩʪʫʧʘ ʫ ʠʥʪʝʨʘʢʮʠʿʫ ʩʘ ʩʠʩʪʝʤʦʤ ʠ 

ʫʧʨʘʚˀʘ ˁʝʛʦʚʠʤ ʩʪʘˁʠʤʘ. ʋ ʦʙʿʝʢʪʥʦ ʦʨʿʝʥʪʠʩʘʥʠʤ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘʤʘ, ʩʪʘˁʘ ʩʠʩʪʝʤʘ ʫʯʘʫʨʫʿʫ 

ʩʝ ʫ ʜʦʤʝʥʩʢʝ ʦʙʿʝʢʪʝ ʩʠʩʪʝʤʘ ʢʦʿʠ, ʟʘʿʝʜʥʦ ʩʘ ʚʝʟʘʤʘ ʠ ʦʛʨʘʥʠʯʝˁʠʤʘ, ʯʠʥʝ ʜʦʤʝʥʩʢʠ ʤʦʜʝʣ 

ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ. ɼʦʤʝʥʩʢʠ ʤʦʜʝʣ ʦʧʠʩʫʿʝ ʩʪʘʪʠʯʢʫ ʩʪʨʫʢʪʫʨʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ, ʪʿ. 

ʦʩʥʦʚʥʝ ʢʦʥʮʝʧʪʝ ʠʟ ʜʦʤʝʥʘ ʧʦʩʣʦʚʥʦʛ ʧʨʦʙʣʝʤʘ ʢʦʿʠ ʩʝ ʧʨʦʿʝʢʪʫʿʝ. 

ʂʘʢʦ ʩʣʫʯʘʿʝʚʠ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ ʦʧʠʩʫʿʫ ʠʥʪʝʨʘʢʮʠʿʫ ʠʟʤʝʹʫ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ ʠ ʩʠʩʪʝʤʘ, ʢʦʿʘ ʩʝ 

ʨʝʘʣʠʟʫʿʝ ʧʨʝʢʦ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʠ ʠʤʘ ʟʘ ʮʠˀ ʧʨʦʤʿʝʥʫ ʩʪʘˁʘ ʩʠʩʪʝʤʘ ʢʦʿʘ ʩʫ 

ʦʙʠʯʥʦ ʫʯʘʫʨʝʥʘ ʫ ʜʦʤʝʥʩʢʠʤ ʦʙʿʝʢʪʠʤʘ, ʚʝʟʘ ʠʟʤʝʹʫ ʦʚʘ ʪʨʠ ʜʠʿʝʣʘ ʩʠʩʪʝʤʘ ï ʩʣʫʯʘʿʝʚʘ 

ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ, ʜʦʤʝʥʩʢʦʛ ʤʦʜʝʣʘ ʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ï ʤʦʨʘʣʘ ʙʠ ʙʠʪʠ ʫʟʝʪʘ ʫ ʦʙʟʠʨ ʚʝ˂ 

ʫ ʬʘʟʠ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠʭ ʟʘʭʪʿʝʚʘ [IET]. 

ɼʦ ʜʘʥʘʩ ʿʝ ʙʠʣʦ ʚʠʰʝ ʧʦʢʫʰʘʿʘ ʜʘ ʩʝ ʥʘʧʨʘʚʠ ʘʣʘʪ ʢʦʿʠ ʙʠ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʦʚʘʦ ʧʨʦʮʝʩ 

ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʝ ʜʠʿʝʣʘ ʠʣʠ ʯʠʪʘʚʦʛ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ, ʘʣʠ ʥʠʪʠ ʿʝʜʘʥ ʦʜ 

ʦʚʠʭ ʘʣʘʪʘ ʥʠʿʝ ʫʩʧʠʦ ʜʘ ʩʝ ʟʥʘʯʘʿʥʠʿʝ ʥʘʤʝʪʥʝ ʥʘ ʪʨʞʠʰʪʫ ʠ ʦʢʦ ʩʝʙʝ ʦʢʫʧʠ ʰʠʨʠ ʢʨʫʛ 

ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ [Kennard10]. ɸʥʘʣʠʟʦʤ ʦʚʠʭ ʘʣʘʪʘ ʤʦʞʝ ʩʝ ʫʪʚʨʜʠʪʠ ʜʘ ʤʝʹʫ ˁʠʤʘ ʧʦʩʪʦʿʝ 

ʟʥʘʯʘʿʥʝ ʨʘʟʣʠʢʝ. ʆʚʝ ʨʘʟʣʠʢʝ ʩʫ ʧʨʠʩʫʪʥʝ ʢʘʢʦ ʫ ʩʘʤʠʤ ʧʦʣʘʟʥʠʤ ʦʩʥʦʚʘʤʘ ʧʘ ʩʚʝ ʜʦ 

ʨʝʘʣʠʟʘʮʠʿʝ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʂʘʦ ʧʦʣʘʟʥʝ ʦʩʥʦʚʝ ʫ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʤ ʘʣʘʪʠʤʘ 

ʤʦʛʫ ʩʝ ʥʘ˂ʠ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠ ʤʦʜʝʣʠ ʤʝʹʫ ʢʦʿʠʤʘ ʩʫ ʥʘʿʟʘʩʪʫʧˀʝʥʠʿʠ: ʤʦʜʝʣ ʟʘʜʘʪʢʘ (Task model), 

ʜʦʤʝʥʩʢʠ ʤʦʜʝʣ (Domain model), ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʤʦʜʝʣ (User model), ʤʦʜʝʣ ʜʠʿʘʣʦʛʘ (Dialogue 

model) ʠ ʧʨʝʟʝʥʪʘʮʠʦʥʠ ʤʦʜʝʣ (Presentation model) [Meixner11] [Schlungbaum96]. ʐʪʦ ʩʝ ʪʠʯʝ 

ʥʘʯʠʥʘ ʨʝʘʣʠʟʘʮʠʿʝ ʘʫʪʦʤʘʪʩʢʦʛ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʧʦʿʝʜʠʥʠ ʘʣʘʪʠ 

ʦʙʝʟʙʿʝʹʫʿʫ ʜʠʥʘʤʠʯʢʦ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʪʦʢʦʤ ʠʟʚʨʰʝˁʘ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ, ʜʦʢ 

ʜʨʫʛʠ ʧʨʝʜʚʠʹʘʿʫ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʊʘʢʦʹʝ, ʧʦʿʝʜʠʥʠ 

ʘʣʘʪʠ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘʿʫ ʠʟʤʿʝʥʝ ʥʘʜ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʠʤ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠʤ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʦʤ, ʢʘʦ ʠ ʥʝʢʝ ʜʦʜʘʪʥʝ 

ʬʫʥʢʮʠʦʥʘʣʥʦʩʪʠ ʢʘʦ ʰʪʦ ʩʫ ʬʣʝʢʩʠʙʠʣʥʦʩʪ ʫ ʥʘʯʠʥʫ ʧʨʠʢʘʟʘ ʢʦʤʧʦʥʝʥʪʠ, ʠʟʙʦʨʫ 

ʢʦʤʧʦʥʝʥʪʠ ʢʦʿʝ ˂ʝ ʩʝ ʥʘ˂ʠ ʥʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʤ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʫ, ʠʟʙʦʨʫ ʠʟʤʝʹʫ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʟʘ ʜʝʩʢʪʦʧ ʠ wʝb ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ, ʠʟʙʦʨ ʠʟʤʝʹʫ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʮʠˀʥʠʭ ʘʨʭʠʪʝʢʪʫʨʘ, ʜʦʢ 

ʿʝ ʢʦʜ ʜʨʫʛʠʭ ʯʠʪʘʚ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ ʿʝʜʥʦʦʙʨʘʟʘʥ ʠ ʧʦʪʧʫʥʦ ʜʝʬʠʥʠʩʘʥ ʩʘʤʠʤ ʘʣʘʪʦʤ.  

ʉʚʝ ʦʚʝ ʨʘʟʣʠʢʝ ʛʦʚʦʨʝ ʦ ʪʦʤʝ ʜʘ ʿʦʰ ʫʚʠʿʝʢ ʥʠje ʫʩʧʦʩʪʘʚˀʝʥ ʰʠʨʦʢʦ ʧʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʩʪʘʥʜʘʨʜ 

ʥʠʪʠ ʿʘʩʥʘ ʧʨʘʚʠʣʘ ʢʦʿʘ ʙʠ ʪʨʝʙʘʣʘ ʜʘ ʚʘʞʝ ʧʨʠʣʠʢʦʤ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. 

 

 



2. ɸʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʘ ʧʨʦʮʝʩʘ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ 
 

ʋ ʰʠʨʝʤ ʩʤʠʩʣʫ ʧʨʝʜʤʝʪ ʦʚʦʛ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʿʝʩʪʝ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʘ ʧʨʦʮʝʩʘ ʧʨʦʿʝʢʪʦʚʘˁʘ ʠ 

ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʢʘʦ ʠ ʚʝʟʘ ʠʟʤʝʹʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʟʘʭʪʿʝʚʘ ʠ ʙʫʜʫ˂ʝʛ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ ʫʟʠʤʘʿʫ˂ʠ ʫ ʦʙʟʠʨ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ ʮʠˀʘʥʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ 

ʠ ʪʠʧʦʚʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘ. ʈʘʟʤʘʪʨʘˁʝ ʦʚʦʛ ʧʨʝʜʤʝʪʘ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʠʤʘ ʟʘ ʮʠˀ 

ʫʪʚʨʹʠʚʘˁʝ ʧʨʠʥʮʠʧʘ ʠ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʘ ʢʦʿʝ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʙʫʜʫ ʩʘʩʪʘʚʥʠ ʜʠʦ ʙʫʜʫ˂ʝʛ ʘʣʘʪʘ ʟʘ 

ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʧʨʦʮʝʩʘ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ï ʛʝʥʝʨʘʪʦʨʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ɻʝʥʝʨʘʪʦʨ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʦʤʦʛʫ˂ʠ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʫ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʫ ʩʢʣʘʜʫ ʩʘ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠʤ ʟʘʭʪʿʝʚʠʤʘ, ʘ ʫ ʠʩʪʦ ʚʨʠʿʝʤʝ ʫ ʰʪʦ ʚʝ˂ʦʿ ʤʿʝʨʠ ʫʙʨʟʘ ʧʨʦʮʝʩ ʨʘʟʚʦʿʘ ʩʦʬʪʚʝʨʘ, 

ʩʤʘˁʠ ˁʝʛʦʚʝ ʪʨʦʰʢʦʚʝ, ʠ ʦʤʦʛʫ˂ʠ ˁʝʛʦʚʦ ʜʘˀʝ ʦʜʨʞʘʚʘˁʝ. ʇʨʠ ʪʦʤʝ ʢʦʨʠʩʥʠʮʠʤʘ ʘʣʘʪʘ 

ʛʝʥʝʨʘʪʦʨ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʦʤʦʛʫ˂ʠ ʩʣʦʙʦʜʫ ʠʟʙʦʨʘ ʠʟʤʝʹʫ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʮʠˀʘʥʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʠ 

ʘʨʭʠʪʝʢʪʫʨʘ.  

ʂʘʢʦ ʙʠ ʫʪʚʨʜʠʣʠ ʢʦʿʠ ʩʫ ʪʦ ʧʨʠʥʮʠʧʠ ʠ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ ʢʦʿʝ ʙʠ ʦʤʦʛʫ˂ʠʣʝ ʧʦʩʪʠʟʘˁʝ ʦʚʠʭ 

ʟʘʜʘʪʘʢʘ, ʠʟʚʨʰʝʥʘ ʿʝ ʘʥʘʣʠʟʘ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʭ ʘʣʘʪʘ ʠ ʧʨʠʩʪʫʧʘ (ApacheIsis framework (Naked 

Objects) [ApacheIsis], Metawidget [Metawidget], Webratio [WebRatio], AlphaSimple 

[AlphaSimple], BizAgi BPM suite [BizAgi] ʠ Netbeans [NetBeansIDE]) ʠ ʫʪʚʨʹʝʥʝ ʩʫ ˁʠʭʦʚʝ 

ʧʨʝʜʥʦʩʪʠ ʠ ʤʘʥʝ ʩʘ ʮʠˀʝʤ ʜʘ ʩʝ ʠʟʙʿʝʛʥʝ ʧʦʥʘʚˀʘˁʝ ʛʨʝʰʘʢʘ ʢʦʿʝ ʩʫ ʟʘ ʨʝʟʫʣʪʘʪ ʠʤʘʣʝ 

ʯʠˁʝʥʠʮʫ ʜʘ ʥʠ ʿʝʜʘʥ ʦʜ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʭ ʘʣʘʪʘ ʥʠʿʝ ʩʪʝʢʘʦ ʟʥʘʯʘʿʥʠʿʫ ʧʦʧʫʣʘʨʥʦʩʪ ʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʿ 

ʠʥʜʫʩʪʨʠʿʠ. ɿʘʪʦ ʿʝ ʧʦʨʝʜ ʘʥʘʣʠʟʝ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʭ ʘʣʘʪʘ ʩʧʨʦʚʝʜʝʥʦ ʠ ʠʩʧʠʪʠʚʘˁʝ ʫ ʬʦʨʤʠ 

ʘʥʢʝʪʝ. ʎʠˀ ʘʥʢʝʪʝ ʙʠʦ ʿʝ ʫʪʚʨʹʠʚʘˁʝ ʧʨʝʦʚʣʘʹʫʿʫ˂ʝʛ ʩʪʘʚʘ ʥʦʩʠʣʘʮʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʝ ʠʥʜʫʩʪʨʠʿʝ 

ï ʠʩʢʫʩʥʠʭ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʠʥʞʝˁʝʨʘ, ʧʦ ʧʠʪʘˁʫ ʝʣʝʤʝʥʘʪʘ ʢʦʿʝ ʘʣʘʪ ʟʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʤʦʨʘ ʜʘ ʧʦʩʿʝʜʫʿʝ, ʢʘʢʦ ʙʠ ʛʘ ʧʨʠʭʚʘʪʠʣʠ ʠ ʢʦʨʠʩʪʠʣʠ ʫ ʧʨʦʮʝʩʫ 

ʨʘʟʚʦʿʘ ʩʦʬʪʚʝʨʘ. ʅʘ ʦʩʥʦʚʫ ʦʚʠʭ ʝʣʝʤʝʥʘʪʘ ʜʝʬʠʥʠʩʘʥ ʿʝ ʩʢʫʧ ʢʨʠʪʝʨʠʿʫʤʘ ʢʦʿʠ ʩʣʫʞʠ ʢʘʦ 

ʩʨʝʜʩʪʚʦ ʟʘ ʧʦʨʝʹʝˁʝ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʘ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʭ ʘʣʘʪʘ, ʘ ʢʘʩʥʠʿʝ ʠ ʟʘ ʫʧʦʨʝʹʠʚʘˁʝ ʘʣʘʪʘ ʢʦʿʠ 

˂ʝ ʙʠʪʠ ʨʝʟʫʣʪʘʪ ʦʚʦʛ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʩʘ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʤ ʘʣʘʪʠʤʘ. 

ʅʘ ʦʩʥʦʚʫ ʨʝʟʫʣʪʘʪʘ ʠʩʧʠʪʠʚʘˁʘ, ʧʦ ʩʚʘʢʦʤ ʢʨʠʪʝʨʠʿʫʤʫ ʿʝ ʫʦʯʝʥ ʩʢʫʧ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʘ ʟʘ 

ʢʦʿʝ ʚʝ˂ʠʥʘ ʠʩʧʠʪʘʥʠʭ ʩʤʘʪʨʘ ʜʘ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʙʫʜʫ ʩʘʩʪʘʚʥʠ ʜʠʦ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʧʨʦʮʝʩʘ 

ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʆʚʝ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ ʩʫ ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʝ ʢʘʦ ʟʘʭʪʿʝʚʠ ʢʦʿʝ ʙʫʜʫ˂ʠ 

ʘʣʘʪ ʟʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʤʦʨʘ ʜʘ ʠʩʧʫʥʠ ʢʘʢʦ ʙʠ ʙʠʦ ʧʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʦʜ ʩʪʨʘʥʝ 

ʧʦʪʝʥʮʠʿʘʣʥʠʭ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ, ʠ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘʿʫ ʦʩʥʦʚʝ ʥʦʚʦʛ - SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ 

ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. 
 

3. SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ 

 
ʅʦʚʠ ʧʨʠʩʪʫʧ ʿʝ ʥʘʟʚʘʥ SilabUI, ʘ ʠʤʝ ʯʠʥʠ ʩʢʨʘ˂ʝʥʠ ʥʘʟʠʚ ʃʘʙʦʨʘʪʦʨʠʿʝ ʟʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦ 

ʠʥʞʝˁʝʨʩʪʚʦ ʌʘʢʫʣʪʝʪʘ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʦʥʠʭ ʥʘʫʢʘ (SILAB) [SILAB],  ʫ ʦʢʚʠʨʫ ʢʦʿʝ ʿʝ ʩʧʨʦʚʝʜʝʥʦ 

ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʝ, ʠ ʩʫʬʠʢʩ ʢʦʿʠ ʦʟʥʘʯʘʚʘ ʜʘ jʝ ʧʨʦʿʝʢʘʪ ʫʩʤʿʝʨʝʥ ʥʘ ʨʘʟʚʦʿ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ (User Interface ï UI). SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʠʤʘ ʟʘ ʮʠˀ ʜʘ ʦʙʿʝʜʠʥʠ ʩʚʘ ʩʘʟʥʘˁʘ ʜʦ 

ʢʦʿʠʭ ʩʝ ʜʦʰʣʦ ʪʦʢʦʤ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ. 

ʉʘ ʘʩʧʝʢʪʘ ʧʨʠʩʪʫʧʘ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ (ʩʢʠʮʠʨʘˁʝ, ʚʠʟʫʝʣʥʦ ʢʨʝʠʨʘˁʝ, 

ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʝ ʿʝʟʠʢʘ ʟʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ, ʢʘʦ ʠ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʝ ʤʦʜʝʣʘ ʠ ʤʦʜʝʣʦʤ ʚʦʹʝʥʠ ʨʘʟʚʦʿ), 

SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʩʝ ʤʦʞʝ ʧʦʩʤʘʪʨʘʪʠ ʢʘʦ ʧʨʠʩʪʫʧ ʢʦʿʠ ʿʝ ʟʘʩʥʦʚʘʥ ʥʘ ʤʦʜʝʣʠʤʘ, ʠ ʢʦʿʠ 

ʢʦʨʠʩʪʠ ʧʨʝʜʥʦʩʪʠ ʤʦʜʝʣʦʤ ʚʦʹʝʥʦʛ ʨʘʟʚʦʿʘ, ʘʣʠ ʠʩʪʦ ʪʘʢʦ ʢʦʤʙʠʥʫʿʝ ʜʦʙʨʝ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ 

ʦʩʪʘʣʠʭ ʧʨʠʩʪʫʧʘ. SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʢʦʿʠ ʩʝ ʤʦʞʝ ʠʟʚʨʰʠʪʠ, ʘ ʧʦʨʝʜ ʪʦʛʘ ʦʤʦʛʫ˂ʝʥʘ ʿʝ ʠ ˁʝʛʦʚʘ ʠʟʤʿʝʥʘ, ʧʘ ʩʝ 

ʜʦʙʠʿʝʥʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ ʤʦʞʝ ʧʦʩʤʘʪʨʘʪʠ ʢʘʦ ʠʟʚʨʰʠʚʠ ʝʚʦʣʫʪʠʚʥʠ ʧʨʦʪʦʪʠʧ. 

ʋ ʥʘʩʪʘʚʢʫ ˂ʝ ʙʠʪʠ ʧʨʠʢʘʟʘʥʝ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧʘ ʧʦ ʩʚʘʢʦʤ ʦʜ ʜʝʬʠʥʠʩʘʥʠʭ 

ʢʨʠʪʝʨʠʿʫʤʘ: 
 



¶ ʄʦʜʝʣʠ ʥʘ ʢʦʿʠʤʘ ʿʝ ʟʘʩʥʦʚʘʥʘ ʫʣʘʟʥʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ 

  

ɸʥʘʣʠʟʠʨʘʿʫ˂ʠ ʠʟʥʝʩʝʥʝ ʩʪʘʚʦʚʝ ʠʩʧʠʪʘʥʠʢʘ ʧʦ ʥʝʢʦʣʠʢʦ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʧʠʪʘˁʘ ʚʝʟʘʥʠʭ 

ʟʘ ʤʦʜʝʣʝ ʢʦʿʠ ʩʝ ʢʦʨʠʩʪʝ ʫ ʨʘʥʠʤ ʬʘʟʘʤʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʧʨʦʿʝʢʪʘ ʤʦʞʝ ʩʝ ʟʘʢˀʫʯʠʪʠ ʜʘ 

ʩʣʫʯʘʿʝʚʠ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ ʪʠʿʝʩʥʦ ʧʦʚʝʟʘʥʠ ʩʘ ʜʦʤʝʥʩʢʠʤ ʤʦʜʝʣʦʤ ʜʦʤʠʥʠʨʘʿʫ ʢʘʦ 

ʧʦʣʘʟʥʠ ʤʦʜʝʣ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʩʦʬʪʚʝʨʘ. ʋʟ ʩʣʫʯʘʿʝʚʝ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ ʠ ʜʦʤʝʥʩʢʠ ʤʦʜʝʣ, 

ʠʩʧʠʪʘʥʠʮʠ ʩʫ ʫ ʟʥʘʯʘʿʥʦʿ ʤʿʝʨʠ ʠʩʪʘʢʣʠ ʠ ʧʦʪʨʝʙʫ ʧʨʘʚˀʝˁʘ ʧʨʦʪʦʪʠʧʦʚʘ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ɿʘʪʦ ˂ʝ ʤʝʪʘ-ʤʦʜʝʣ ʟʘ ʢʨʝʠʨʘˁʝ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ 

ʦʤʦʛʫ˂ʠʪʠ ʜʠʨʝʢʪʥʦ ʧʦʚʝʟʠʚʘˁʝ ʝʣʝʤʝʥʘʪʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʩʣʫʯʘʿʝʚʘ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ ʠ 

ʝʣʝʤʝʥʘʪʘ ʜʦʤʝʥʩʢʦʛ ʤʦʜʝʣʘ, ʫʟ ʤʦʛʫ˂ʥʦʩʪ ʧʨʠʜʨʫʞʠʚʘˁʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʘ ʢʦʿʝ ʦʜʨʝʹʫʿʫ 

ʞʝˀʝʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʯʥʦʩʪʠ ʙʫʜʫ˂ʝʛ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʀʘʢʦ ʩʫ ʦʚʘʢʚʠ ʨʝʟʫʣʪʘʪʠ ʥʘ 

ʣʠʥʠʿʠ ʜʦʩʘʜʘʰˁʠʭ ʣʠʯʥʠʭ ʠʩʢʫʩʪʘʚʘ ʢʦʿʝ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʩʦʬʪʚʝʨʘ, ʧʘ ʩʫ ʥʘ ʥʝʢʠ ʥʘʯʠʥ 

ʙʠʣʠ ʦʯʝʢʠʚʘʥʠ, ʧʦʩʪʘʚˀʘ ʩʝ ʧʠʪʘˁʝ ʟʘʰʪʦ ʥʠʪʠ ʿʝʜʘʥ ʦʜ ʨʘʟʤʘʪʨʘʥʠʭ ʘʣʘʪʘ (ʦʩʠʤ 

ʩʘʤʦ ʜʿʝʣʠʤʠʯʥʦ WebRatio ʠ BizAgi BMP) ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʥʠʿʝ ʥʘ ʦʚʘʿ ʥʘʯʠʥ ʧʨʦʿʝʢʪʦʚʘʦ ʫʣʘʟʥʫ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ.  

 

¶ ɿʘʚʠʩʥʦʩʪ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʦʜ ʤʦʜʝʣʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ 

 

ʉʚʠ ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠ ʘʣʘʪʠ ʩʫ ʫ ʚʝʣʠʢʦʿ ʤʿʝʨʠ ʟʘʚʠʩʥʠ ʦʜ ʤʦʜʝʣʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʘ ʧʦʪʨʝʙʫ ʟʘ 

ʫʩʧʦʩʪʘʚˀʘˁʝʤ ʦʚʝ ʟʘʚʠʩʥʦʩʪʠ ʧʨʠʣʠʢʦʤ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ 

ʧʦʪʚʨʹʫʿʫ ʠ ʠʟʥʝʩʝʥʠ ʩʪʘʚʦʚʠ ʠʩʧʠʪʘʥʠʢʘ. ʆʥʦ ʰʪʦ ʪʨʝʙʘ ʥʘʛʣʘʩʠʪʠ ʿʝʩʪʝ ʜʘ ʫʣʘʟʥʘ 

ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʥʝ ʙʠ ʪʨʝʙʘʣʦ ʜʘ ʙʫʜʝ ʠʩʢˀʫʯʠʚʦ ʟʘʩʥʦʚʘʥʘ ʥʘ ʤʦʜʝʣʫ ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʢʘʦ 

ʰʪʦ ʿʝ ʩʣʫʯʘʿ ʩʘ ʚʝ˂ʠʥʦʤ ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠʭ ʘʣʘʪʘ. ʅʘʠʤʝ, ʢʘʦ ʰʪʦ ʨʝʟʫʣʪʘʪʠ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ 

ʧʦʪʚʨʹʫʿʫ, ʘ ʰʪʦ ʿʝ ʜʠʿʝʣʦʤ ʠʟʥʝʩʝʥʦ ʫ ʦʙʨʘʟʣʦʞʝˁʫ ʧʨʝʪʭʦʜʥʦʛ ʢʨʠʪʝʨʠʿʫʤʘ, ʤʦʜʝʣ 

ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʧʨʠʿʝ ʩʚʝʛʘ ʜʦʤʝʥʩʢʠ ʤʦʜʝʣ (ʢʦʿʠ ʦʧʠʩʫʿʝ ʩʪʨʫʢʪʫʨʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ) 

ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʧʨʘʪʠ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʩʣʫʯʘʿʝʚʘ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ, ʢʦʿʘ ʧʦʨʝʜ ʩʪʨʫʢʪʫʨʝ ʦʧʠʩʫʿʝ ʠ 

ʧʦʥʘʰʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ ʧʨʠʣʠʢʦʤ ʠʥʪʝʨʘʢʮʠʿʝ ʩʘ ʩʠʩʪʝʤʦʤ, ʢʘʦ ʠ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʪʦʛʘ 

ʰʪʘ ʩʠʩʪʝʤ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʨʘʜʠ (ʧʦʥʘʰʘˁʝ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ). ʋʣʘʟʥʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʪʝʢ 

ʫ ʪʦʤ ʩʣʫʯʘʿʫ ʧʦʩʪʘʿʝ ʩʝʤʘʥʪʠʯʢʠ ʜʦʚʦˀʥʦ ʙʦʛʘʪʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. 

 

¶ ʅʘʯʠʥ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ 

 

ʉʪʘʚʦʚʠ ʠʩʧʠʪʘʥʠʢʘ ʧʦ ʧʠʪʘˁʫ ʥʘʯʠʥʘ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʩʫ 

ʧʦʜʠʿʝˀʝʥʠ, ʧʨʠʿʝ ʩʚʝʛʘ ʠʟʤʝʹʫ ʚʠʟʫʝʣʥʦʛ ʤʦʜʝʣʦʚʘˁʘ ʠ ʛʨʘʬʠʯʢʦʛ ʘʣʘʪʘ ʢʦʿʠ ʙʠ 

ʚʦʜʠʦ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ ʢʨʦʟ ʧʨʦʮʝʩ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ, ʘʣʠ ʟʥʘʯʘʿʘʥ ʙʨʦʿ 

ʠʩʧʠʪʘʥʠʭ ʩʤʘʪʨʘ ʜʘ ʿʝ ʧʦʞʝˀʥʠ ʥʘʯʠʥ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʨʫʯʥʠʤ 

ʢʫʮʘˁʝʤ ʢʦʜʘ ʜʦʤʝʥʩʢʠ ʩʧʝʮʠʬʠʯʥʦʛ ʿʝʟʠʢʘ ʨʘʟʚʠʿʝʥʦʛ ʟʘ ʪʫ ʥʘʤʿʝʥʫ. ʉʘ ʜʨʫʛʝ 

ʩʪʨʘʥʝ, ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠ ʘʣʘʪʠ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʫʛʣʘʚʥʦʤ 

ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘʿʫ ʩʘʤʦ ʿʝʜʘʥ ʥʘʯʠʥ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ. SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ 

ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʩʚʘ ʪʨʠ ʥʘʯʠʥʘ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʘ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ, ʘ ʟʘ ʪʫ ʩʚʨʭʫ 

ʥʘʧʨʘʚˀʝʥʠ ʩʫ ʧʦʩʝʙʥʠ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠ ʘʣʘʪʠ.  

 

¶ ʅʘʯʠʥ ʢʨʝʠʨʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ 

 

ʋ ʧʦʛʣʝʜʫ ʥʘʯʠʥʘ ʢʨʝʠʨʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʦʜʥʦʩʥʦ ʜʘ ʣʠ ʘʣʘʪ ʟʘ 

ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʢʘʦ ʨʝʟʫʣʪʘʪ ʦʙʝʟʙʠʿʝʜʠ 

ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠ ʢʦʜ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʬʝʿʩʘ (user interface source code generation)  ʠʣʠ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ ʢʦʿʠ ˂ʝ ʙʠʪʠ ʨʝʟʫʣʪʘʪ ʠʥʪʝʨʧʨʝʪʘʮʠʿʝ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʫ 

ʚʨʠʿʝʤʝ ʠʟʚʨʰʝˁʘ (runtime user interface generation), ʠʩʧʠʪʘʥʠʮʠ ʩʫ ʫʙʿʝʜˀʠʚʦ 



ʦʧʨʝʜʠʿʝˀʝʥʠ ʟʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. SilabUI 

ʧʨʠʩʪʫʧ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʫʧʨʘʚʦ ʦʚʘʢʘʚ ʥʘʯʠʥ ʢʨʝʠʨʘˁʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʫʟ 

ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʢʫ ʧʦʪʧʫʥʝ ʢʦʥʪʨʦʣʝ (ʠʟʤʿʝʥʝ, ʜʦʧʫʥʝ ʠ ʩʣ.) ʥʘʜ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʠʤ 

ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠʤ ʢʦʜʦʤ. ʇʦ ʦʚʦʤ ʢʨʠʪʝʨʠʿʫʤʫ ʩʝ ʨʘʟʣʠʢʫʿʫ ʠ ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠ ʘʣʘʪʠ, ʿʝʜʥʠ 

ʧʦʜʨʞʘʚʘʿʫ ʿʝʜʘʥ, ʘ ʜʨʫʛʠ ʧʦʜʨʞʘʚʘʿʫ ʜʨʫʛʠ ʧʨʠʩʪʫʧ.  

 

¶ ʀʟʤʿʝˁʠʚʦʩʪ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʦʛ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ 

 

ʂʘʦ ʰʪʦ ʿʝ ʧʨʝʪʭʦʜʥʦ ʥʘʛʣʘʰʝʥʦ, SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʢʦʨʠʩʥʠʢʫ ʧʦʪʧʫʥʫ 

ʢʦʥʪʨʦʣʫ ʥʘʜ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʠʤ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠʤ ʢʦʜʦʤ. ʀʘʢʦ ʥʝʢʠ ʦʜ ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠʭ ʘʣʘʪʘ 

ʪʘʢʦʹʝ ʦʙʝʟʙʿʝʹʫʿʫ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʦʚʠ ʘʣʘʪʠ 

ʫʛʣʘʚʥʦʤ ʥʝ ʜʦʟʚʦˀʘʚʘʿʫ ʢʦʨʠʩʥʠʢʫ ʜʘ ʚʨʰʠ ʠʟʤʿʝʥʝ ʫ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʦʤ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʤ 

ʢʦʜʫ. ʋʟ ʪʦ, ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠ ʢʦʜ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʦʛ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʩʝ ʢʘʩʥʠʿʝ ʤʦʞʝ 

ʫʯʠʪʘʪʠ ʠ ʙʠʪʠ Ăʧʨʝʧʦʟʥʘʪñ ʦʜ ʩʪʨʘʥʝ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʚʠʟʫʝʣʥʦ ʢʨʝʠʨʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʠ ʥʘ ʪʘʿ ʥʘʯʠʥ ʠʩʢʦʨʠʩʪʠʪʠ ʧʨʝʜʥʦʩʪʠ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʜʘˀʫ ʦʙʨʘʜʫ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʦʛ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʫʢʦʣʠʢʦ ʟʘ ʪʠʤʝ ʧʦʩʪʦʿʠ ʧʦʪʨʝʙʘ. 

 

¶ ʇʦʜʨʞʘʥʘ ʤʦʛʫ˂ʥʦʩʪ ʠʟʙʦʨʘ ʰʘʙʣʦʥʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ 

 

ɺʝ˂ʠʥʩʢʠ ʩʪʘʚ ʠʩʧʠʪʘʥʠʢʘ ʦ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʘʤʘ ʚʝʟʘʥʠʤ ʟʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ ʢʦʿʠʤ 

ʿʝ ʧʦʪʨʝʙʥʦ ʧʨʦʰʠʨʠʪʠ ʫʣʘʟʥʫ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʿʝ ʜʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʦʤʦʛʫ˂ʠ 

ʠʟʙʦʨ ʠʟʤʝʹʫ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʰʘʙʣʦʥʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʇʦʨʝʜ ʪʦʛʘ, ʤʥʦʛʦ ʤʘˁʠ, 

ʘʣʠ ʠʧʘʢ ʟʥʘʯʘʿʘʥ ʧʨʦʮʝʥʘʪ ʠʩʧʠʪʘʥʠʭ ʩʤʘʪʨʘ ʜʘ ʢʦʨʠʩʥʠʢ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʠʤʘ ʤʦʛʫ˂ʥʦʩʪ 

ʠʟʙʦʨʘ ʩʧʝʮʠʬʠʯʥʠʭ ʛʨʘʬʠʯʢʠʭ ʢʦʤʧʦʥʝʥʘʪʘ. ʇʦʩʤʘʪʨʘʥʠ ʘʣʘʪʠ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ 

ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʥʝ ʧʨʫʞʘʿʫ ʤʦʛʫ˂ʥʦʩʪ ʠʟʙʦʨʘ ʰʘʙʣʦʥʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ (ʠʟʫʟʝʚ ʦʛʨʘʥʠʯʝʥʝ ʧʦʜʨʰʢʝ ʘʣʘʪʘ WebRatio), ʜʦʢ ʧʦʿʝʜʠʥʠ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘʿʫ 

ʠʟʙʦʨ ʩʧʝʮʠʬʠʯʥʠʭ ʛʨʘʬʠʯʢʠʭ ʢʦʤʧʦʥʝʥʘʪʘ. SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʠʟʙʦʨ ʠʟʤʝʹʫ 

ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʰʘʙʣʦʥʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ˁʠʭʦʚʦ ʢʦʤʙʠʥʦʚʘˁʝ, ʘ ʪʘʢʦʹʝ 

ʢʦʨʠʩʥʠʢʫ ʧʨʫʞʘ ʬʣʝʢʩʠʙʠʣʥʦʩʪ ʧʨʠ ʠʟʙʦʨʫ ʛʨʘʬʠʯʢʠʭ ʢʦʤʧʦʥʝʥʪʠ. ʋʟ ʪʦ, ʦʚʘ 

ʧʦʜʝʰʘʚʘˁʘ ʥʠʩʫ ʦʙʘʚʝʟʥʘ, ʚʝ˂ ʿʝ ʦʤʦʛʫ˂ʝʥʦ ʜʘ ʫʣʘʟʥʘ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʘ ʥʝ ʩʘʜʨʞʠ ʥʠʪʠ 

ʿʝʜʥʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʫ ʦ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʤ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʫ. ʀʥʪʝʨʧʨʝʪʘʮʠʿʦʤ ʦʚʘʢʚʝ 

ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʘʣʘʪ ʟʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ ʧʦʩʪʘʚˀʘ ʧʦʜʨʘʟʫʤʠʿʝʚʘʥʘ 

ʧʦʜʝʰʘʚʘˁʘ ʚʝʟʘʥʘ ʟʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ. ʅʘ ʦʚʘʿ ʥʘʯʠʥ ʿʝ ʦʙʝʟʙʠʿʝʹʝʥʦ ʜʘ 

ʢʦʨʠʩʥʠʢ ʤʦʞʝ ʜʝʬʠʥʠʩʘʪʠ ʫʣʘʟʥʫ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʠ ʛʝʥʝʨʠʩʘʪʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ ʙʝʟ ʫʣʘʞʝˁʘ ʫ ʜʝʪʘˀʝ ʚʝʟʘʥʝ ʟʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ, ʰʪʦ ʟʥʘʪʥʦ ʫʙʨʟʘʚʘ 

ʧʨʦʮʝʩ ʨʘʟʚʦʿʘ. ʅʘʢʦʥ ʪʦʛʘ, ʘʥʘʣʠʟʦʤ ʜʦʙʠʿʝʥʦʛ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʫʢʦʣʠʢʦ ʩʝ 

ʧʦʢʘʞʝ ʧʦʪʨʝʙʘ ʟʘ ʜʨʫʛʘʯʠʿʠʤ ʧʦʜʝʰʘʚʘˁʠʤʘ, ʢʦʨʠʩʥʠʢ ʤʦʞʝ ʜʦʧʫʥʠʪʠ 

ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʧʦʪʨʝʙʥʠʤ ʧʦʜʝʰʘʚʘˁʠʤʘ.  

 

¶ ʇʦʜʨʰʢʘ ʟʘ ʨʘʟʣʠʯʠʪʝ ʪʠʧʦʚʝ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ 

 

ʂʘʦ ʠ ʚʝ˂ʠʥʘ ʧʦʩʤʘʪʨʘʥʠʭ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, 

SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʪʘʢʦʹʝ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʨʘʟʚʦʿ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʟʘ ʨʘʟʣʠʯʠʪʝ ʪʠʧʦʚʝ 

ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘ (ʚʝʙ ʠ ʜʝʩʢʪʦʧ), ʫʟʠʤʘʿʫ˂ʠ ʫ ʦʙʟʠʨ ʩʚʝ ʩʧʝʮʠʬʠʯʥʦʩʪʠ 

ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʪʠʧʦʚʘ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘ, ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʝʤ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʦʥʠʭ 

ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ (Java Server Faces JSF ʠ JavaSwing). ʈʝʟʫʣʪʘʪʠ ʠʩʧʠʪʠʚʘˁʘ ʪʘʢʦʹʝ 

ʧʦʢʘʟʫʿʫ ʜʘ ʠʩʧʠʪʘʥʠʮʠ ʦʚʘ ʧʠʪʘˁʘ ʩʤʘʪʨʘʿʫ ʚʝʦʤʘ ʟʥʘʯʘʿʥʠʤ ʠ ʧʦʪʨʝʙʥʠʤ 

ʜʠʿʝʣʦʚʠʤʘ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʫ ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. 
  



ɼʠʿʘʛʨʘʤ ʢʦʿʠ ʩʣʠʿʝʜʠ (ʉʣʠʢʘ 1.) ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʤʝʪʘ-ʤʦʜʝʣ ʫʣʘʟʥʝ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ SilabUI 

ʧʨʠʩʪʫʧʘ [D], ʟʘʩʥʦʚʘʥ ʥʘ ʤʦʜʝʣʫ ʩʣʫʯʘʿʝʚʘ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ ʠ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʘʤʘ ʚʝʟʘʥʠʤ ʟʘ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ. ʄʝʪʘ-ʤʦʜʝʣ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʩʠʥʪʝʟʫ ʩʚʠʭ ʩʘʟʥʘˁʘ ʠ ʟʘʢˀʫʯʘʢʘ ʢʦʿʠ ʩʫ 

ʨʝʟʫʣʪʘʪ ʩʧʨʦʚʝʜʝʥʦʛ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ. ʅʘ ʦʩʥʦʚʫ ʤʝʪʘ-ʤʦʜʝʣʘ ʢʦʥʩʪʨʫʠʰʫ ʩʝ ʢʦʥʢʨʝʪʥʠ 

ʤʦʜʝʣʠ ʢʦʿʠ ʯʠʥʝ ʫʣʘʟʥʫ ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʢʦʿʫ ʢʦʨʠʩʪʠ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠ ʘʣʘʪ ʟʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ 

ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʢʦʜʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ. ʄʝʪʘ-ʤʦʜʝʣ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʢʨʝʠʨʘˁʝ ʿʝʜʥʦʩʪʘʚʥʠʭ ʠ 

ʠʥʪʫʠʪʠʚʥʠʭ ʢʦʥʢʨʝʪʥʠʭ ʤʦʜʝʣʘ ʥʘ ʦʩʥʦʚʫ ʢʦʿʠʭ ˂ʝ ʩʝ ʚʨʰʠʪʠ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ 

ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʜʦʧʫʰʪʘʿʫ˂ʠ ʠʩʪʦʚʨʝʤʝʥʦ ʬʣʝʢʩʠʙʠʣʥʦʩʪ ʧʨʠ ʠʟʙʦʨʫ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʰʘʙʣʦʥʘ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʠ ʢʦʥʢʨʝʪʥʠʭ ʛʨʘʬʠʯʢʠʭ ʢʦʤʧʦʥʝʥʪʠ. ʅʘ ʉʣʠʮʠ 2. ʤʦʛʫ ʩʝ ʚʠʜʿʝʪʠ 

ʧʨʠʤʿʝʨʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʢʦʿʠ ʩʫ ʛʝʥʝʨʠʩʘʥʠ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʝʤ SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧʘ. 
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ʉʣʠʢʘ  1: SilabUI ʤʝʪʘ-ʤʦʜʝʣ 

   

ʉʣʠʢʘ  2: ɻʝʥʝʨʠʩʘʥʠ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʠ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩ 

 



4. ɿʘʢˀʫʯʘʢ 

SilabUI ʧʨʠʩʪʫʧ ʢʦʤʙʠʥʫʿʝ ʜʦʙʨʝ ʢʘʨʘʢʪʝʨʠʩʪʠʢʝ ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʭ ʧʨʠʩʪʫʧʘ ʘʫʪʦʤʘʪʠʟʘʮʠʿʠ 

ʨʘʟʚʦʿʘ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʘʣʠ ʧʨʠʿʝ ʩʚʝʛʘ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʝʚʦʣʫʮʠʿʫ ʫ ʧʨʦʮʝʩʫ ʨʘʟʚʦʿʘ 

ʩʦʬʪʚʝʨʘ. ʅʘʩʪʘʚʘʢ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʦʙʫʭʚʘʪʘʦ ʙʠ ʨʘʟʚʦʿ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʘʫʪʦʤʘʪʩʢʦ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ 

ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ ʠ ʟʘ ʜʨʫʛʝ ʧʦʧʫʣʘʨʥʝ ʧʣʘʪʬʦʨʤʝ ʠ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʦʥʝ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʝ 

(.NET, Android, iOSé). ʇʦʨʝʜ ʪʦʛʘ, ʤʝʪʘ-ʤʦʜʝʣ ʙʠ ʤʦʛʘʦ ʙʠʪʠ ʦʙʦʛʘ˂ʝʥ ʤʦʛʫ˂ʥʦʰ˂ʫ 

ʩʧʝʮʠʬʠʢʘʮʠʿʝ ʩʣʦʞʝʥʠʿʠʭ ʚʘʣʠʜʘʮʠʦʥʠʭ ʧʨʘʚʠʣʘ. ʊʘʢʦʹʝ, ʟʥʘʯʘʿʥʦ ʙʠ ʙʠʣʦ ʠʟʚʨʰʠʪʠ 

ʠʥʪʝʛʨʘʮʠʿʫ ʩʘ ʧʦʧʫʣʘʨʥʠʤ ʨʘʟʚʦʿʥʠʤ ʦʢʨʫʞʝˁʠʤʘ, ʢʘʦ ʠ ʦʤʦʛʫ˂ʠʪʠ ʠʥʪʝʛʨʘʮʠʿʫ ʩʘ 

ʧʦʩʪʦʿʝ˂ʠʤ ʘʣʘʪʠʤʘ ʟʘ ʛʝʥʝʨʠʩʘˁʝ ʢʦʨʠʩʥʠʯʢʦʛ ʠʥʪʝʨʬʝʿʩʘ, ʧʨʠʿʝ ʩʚʝʛʘ ʪʨʘʥʩʬʦʨʤʘʮʠʿʦʤ 

ʤʦʜʝʣʘ ʢʦʿʝ ʢʦʨʠʩʪʝ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠ ʧʨʠʩʪʫʧʠ.  

ʉʤʘʪʨʘʤ ʜʘ ʨʝʟʫʣʪʘʪʠ ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘʿʫ ʩʪʘʙʠʣʥʫ ʧʦʣʘʟʥʫ ʦʩʥʦʚʫ ʟʘ ʜʘˀʘ 

ʠʩʪʨʘʞʠʚʘˁʘ ʫʩʤʿʝʨʝʥʘ ʢʘ ʜʝʬʠʥʠʩʘˁʫ ʩʪʘʥʜʘʨʜʘ, ʢʦʿʠ ʤʦʛʫ ʙʠʪʠ ʧʨʠʭʚʘ˂ʝʥʠ ʦʜ ʩʪʨʘʥʝ 

ʰʠʨʝ ʥʘʫʯʥʝ ʠ ʩʪʨʫʯʥʝ ʟʘʿʝʜʥʠʮʝ.  
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Apstrakt. 3D rekonstrukcija predstavlja automatsko kreiranje 3D modela na osnovu skupa slika. 

Proces je suprotan procesu dobijanja 2D slika na osnovu 3D modela ili 3D scene. Prilikom 

projektovanja sa 3D modela na ravan, gubi se informacija o dubini svake 3D taļke. Na osnovu 

jedne slike, nemoguĺe je odrediti dubinu bilo koje taļke na toj slici i time nije moguĺe 

rekonstruisati model. Ukoliko su bar dve slike u opticaju, pozicija odgovarajuĺe 3D taļke se moģe 

odrediti u preseku dva zraka projekcije iz svake slike. Kljuļna stvar za ovaj proces ļini naļin na 

koji su povezane slike od kojih je potrebno generisati model. Proces se sastoji iz tri osnovne faze: 

odreĽivanja pozicija kamera u prostoru, odreĽivanje dubine i pozicije kljuļnih taļaka u prostoru i 

dobijanje 3D modela na osnovu pozicija kamera i kljuļnih taļaka. U praksi se ļesto vrġi i 

teksturisanje samog modela na osnovu tekstura sa slika. Automatska 3D rekonstrukcija predstavlja 

vaģnu oblast kompjuterske vizuelizacije, koja u poslednje dve decenije nalazi vaģnu primenu u 

kompjuterskoj grafici, virtuelnoj realnosti, medicini, komunikacijama, i sliļno. U ovom radu, 

proces dobijanja 3D modela je iskoriġĺen za prikaz virtuelne 3D tura enterijera raznih vrsta 

nekretnina. Time je potencijalnom kupcu omoguĺeno da, kreĺuĺi se kroz 3D prikaz, ima 

sveobuhvatan uvid u unutraġnjost objekta. 

 

Kljuļne reļi: 3D rekonstrukcija, dubina taļke, kompjuterska grafika, kompjuterska vizuelizacija. 

 

1  Uvod 

 

Za ulazni skup slika, koje predstavljaju 2D projekcije delova nekog trodimenzionalnog modela ili 

delova scene, moguĺe je izvrġiti automatsku rekonstrukciju tog modela, odnosno scene. U skupu 

mora biti najmanje dve slike, buduĺi da se na osnovu jedne slike ne moģe dobiti informacija o 

dubini bilo kog piksela. MeĽutim, u praksi je broj slika obiļno veĺi, od nekoliko desetina do 

nekoliko stotina, ġto zavisi od veliļine modela, terena ili scene koja se rekonstruiġe. Proces 

rekonstrukcije je inverzan procesu dobijanja 2D slike na osnovu 3D modela ili scene. U praksi se 

zbog raznih spoljaġnjih faktora ne moģe uvek verodostojno rekonstruisati model. Na primer, slike 

mogu imati razliļitu ekspoziciju ili svi delovi modela ne moraju biti vidljivi. Postoji veliki broj 

metoda koji analiziraju slike i vrġe rekonstrukciju, i koje su u manjoj ili veĺoj meri otporne na razne 

nepravilnosti koje se mogu pojaviti. Proces automatske rekonstrukcije se obiļno sastoji od sledeĺe 

ļetiri faze: 

 

¶ odreĽivanje poloģaja kamera ï u ovoj fazi se na osnovu poļetnog skupa slika vrġi procena 

poloģaja kamera u prostoru; 

¶ odreĽivanje dubine taļaka ï na osnovu poļetnih slika i odreĽenih poloģaja kamera se za sve 

znaļajne taļke odreĽuju njihove dubine, ļime se moģe pribliģno odrediti njihova pozicija u 

prostoru; 

¶ rekonstrukcija modela ï na osnovu dubina taļaka i poloģaja kamera se vrġi precizna ili 

aproksimativna rekonstrukcija modela; 

¶ teksturisanje ï u ovoj fazi se vrġi bojenje generisanog neteksturisanog modela. 



 

Znaļaj automatske 3D rekonstrukcije je znatno porastao u poslednje dve decenije razvojem 

kompjuterske grafike i virtualne realnosti. Napretkom medicine, tehnologije za komunikaciju, 

fotografije i ostalih oblasti drastiļno se uveĺava njen znaļaj. Zbog toga se veliki napori ulaģu na 

razvoje robusnih metoda i naprednih algoritama koji mogu zaobiĺi brojne nepreciznosti ulaznih 

podataka i rekonstruisati ġto verodostojniji model. 

 

Na slici 1 su prikazane tri faze generisanja 3D modela, pod pretpostavkom da je na osnovu ulaznih 

slika odreĽen poloģaj kamera. Na levom delu slike se nalazi skup znaļajnih taļaka sa svojim 

dubinama. U ovom sluļaju je on jednobojan, ali u praksi pored dubine, nekad poznata informacija i 

o boji taļke. Naredna faza predstavlja rekonstrukciju modela, koji predstavlja neobojenu povrġ u 3D 

prostoru (deo slike u sredini). Konaļno, na desnom delu slike je prikazan finalni teksturisan model.  

 

 

Slika 1. Skup taļaka sa dubinama, neteksturisan i teksturisan model 

 

U ovom radu je dat opis algoritama koji su koriġĺeni za generisanje 3D modela kroz pomenute ļetiri 

faze. Implementacija je iskoriġĺena za generisanje modela enterijera raznih vrsta nekretnina, kao i 

panorama, kojim se omoguĺava virtuelna tura neke nekretnine, ġto svakom potencijalnom kupcu 

omoguĺava lakġi uvid u sve prostorije (videti https://www.insidemaps.com/). 
 

U narednom poglavlju je opisan naļin na koji se na osnovu ulaznih slika procenjuje poloģaj kamera. 

U treĺem poglavlju je dat opis generisanja skupa taļaka na osnovu informacije o poloģaju kamera i 

poļetnog skupa slika. U ļetvrtom poglavlju dat je pregled algoritama za rekonstrukciju modela na 

osnovu poznatog skupa taļaka koje ga opisuju. Poseban akcenat je stavljen na sluļaj kada su, pored 

samih taļaka, poznate i pozicije kamera. U petom poglavlju je opisano teksturisanje, poslednja faza 

automatske rekonstrukcije 3D modela. Osnovni zakljuļci su prezentovani u poslednjem poglavlju. 

 

2  OdreĽivanje poloģaja kamera 

 

Prvi deo u procesu automatske rekonstrukcije 3D modela jeste raļunanje parametara senzora 

kamere, kao i raļunanje pozicija kamera u prostoru. Parametri senzora kamere se sastoje od ģiģne 

daljine, koeficijenata distorzije, kao i taļke projekcije centra perspektive na ravan slike. Parametri 

senzora sluģe raļunanju pozicije taļke u 3D prostoru kamere. Pozicija kamere u prostoru se sastoji 

od rotacije i translacije. Ovi parametri sluģe raļunanju pozicija taļaka u 3D prostoru sveta [12]. 

 

Proces pozicioniranja kamera poļinje odreĽivanjem kljuļnih taļaka na slikama. Detekcija kljuļnih 

taļaka se vrġi nekim od poznatih algoritama: ORB [13], SIFT [14], SURF [4], Akaze [1], itd. Na 



slici 2 je dat primer detektovanih kljuļnih taļaka pomoĺu SIFT algoritma, koji je koriġĺen u ovom 

radu. 
 

Slika 2. Skup kljuļnih taļaka detektovanih uz pomoĺ SIFT algoritma 

 

Nakon detekcije kljuļnih taļaka, potrebno je upariti kljuļne taļke sa razliļitih slika. Taļke za koje 

se pronaĽe odgovarajuĺi par na dve ili viġe slika sluģe u rekonstrukciji scene i pozicije kamera. 

Uparivanje taļaka moģe da se poboljġa davanjem inicijalnih pretpostavki o pozicijama kamera. 

Ukoliko se slika telefonom, kao ġto je ove sluļaj, moguĺe je odrediti rotaciju telefona na osnovu 

senzora. Time se moģe smanjiti obim pretrage parova kljuļnih taļaka u ostalim slikama, a time i 

pojavu da ĺe neadekvatne taļke biti uparene. Postoji nekoliko bitnih testova prilikom uparivanja. 

Jedan od njih je test ogledala. Ukoliko se za neku taļku naĽe par na istoj slici koji je bliģe po 

parametrima nego taļka sa druge slike, taj potencijalni par se proglaġava nevaģeĺim. Ovo je vaģno u 

situacijama gde postoji dosta ponavljajuĺih tekstura. Pored ovog testa, implementiran je test ugla i 

test veliļine kljuļne taļke. Svi ovi testovi smanjuju verovatnoĺu uparivanja neadekvatnih taļaka. 

 

Nakon uparivanja, generisan je skup kamera i uparenih taļaka ļije taļne pozicije nu prostoru nisu 

poznate. Potrebno je optimizovati te pozicije na osnovu trenutnog znanja o samoj sceni. Ovde je 

izvrġena optimizacija grafa gde se u svakoj iteraciji pomeraju taļke i kamere. Za svaku taļku poznat 

je skup kamera iz kojih je ona vidljiva. Na osnovu toga se takva taļka moģe projektovati na ravan 

slike na osnovu trenutnih pozicija i izraļunati distanca od njene potencijalne pozicije. Generisani 

skup taļaka u prostoru je redak, ali sa preciznim dubinama. U sledeĺoj fazi se izraļunavaju dubine 

veĺeg broja taļaka, kako bi se mogao rekonstruisati model. 

 

3  OdreĽivanje dubine taļaka 

 

Za rekonstrukciju modela potreban je znatno veĺi skup taļaka u odnosu na skup generisan nakon 

faze pozicioniranja kamera. Zbog toga je neophodno odrediti dubinu veĺeg broja taļaka. 

 

U ovoj fazi su poznate pozicije kamera, koje ostaju fiksirane. Za odreĽivanje dubine svake taļke, 

potrebne su dve kamere. Jedna sluģi kao kamera za ļije taļke se traģi dubina, a uz pomoĺ druge se 

odreĽuje dubina pojedinaļnih taļaka. Najpre je potrebno odrediti skup parova kamera. Za svaku 

kameru se pronalazi najbolji par iz skupa dobijenog nakon faze pozicioniranja. Ovaj skup parova se 

moģe odrediti na osnovu pozicija kamera, ili broja kljuļnih taļaka koje vide obe kamere. Nakon 

toga, za svaki par je potrebno odrediti ġto veĺi broj taļaka za koje se moģe pretpostaviti odreĽena 

vrednost dubine sa dovoljno velikom verovatnoĺom [3]. 

 

Postoji viġe naļina za odreĽivanje dubine taļaka sa prve slike. Veĺina se zasniva na pretpostavci 

minimalne i maksimalne dubine koju prva slika vidi. Ovaj podatak se izvlaļi iz skupa taļaka koje 



su rekonstruisane u prvoj fazi. Za svaku taļku sa prve slike pronalazi se reprojekcija na drugoj slici 

iz para za odgovarajuĺu minimalnu i maksimalnu dubinu. Time se na drugoj slici formira duģ. Sve 

taļke na toj duģi predstavljaju potencijalni par odgovarajuĺoj taļki sa prve slike. Definisanje 

funkcije koja odreĽuje sliļnost piksela je od izuzetne vaģnosti i predstavlja kljuļni deo pronalaģenja 

dubine. 

 

U ovom radu, implementacija odreĽivanja dubine taļaka u prostoru je izvrġena na grafiļkoj kartici, 

jer je za veliki broj taļaka potrebno uraditi iste kalkulacije. Zbog moguĺnosti paralelizacije na 

grafiļkoj kartici, algoritam je ubrzan do nekoliko desetina puta. 

 

4  Rekonstrukcija modela 
 

Rekonstrukcije modela predstavlja problem dobijanja 3D modela na osnovu odreĽenog skupa 

taļaka koji ga opisuju. Ukoliko je skup taļaka precizan i dovoljno gust, radi se o taļnoj 

rekonstrukciji. MeĽutim, u praksi je ļesto skup taļaka nepotpun ili neravnomerno rasporeĽen, pa se 

vrġi aproksimacija modela na osnovu postojeĺeg skupa taļaka, ġto je i u ovom radu sluļaj.  

 

Poļetni skup taļaka od koga se polazi moģe biti redak ili gust. Jasno je da ġto je veĺi skup taļaka, 

sama aproksimacija modela je preciznija. TakoĽe, u praksi taļke mogu biti neravnomerno 

rasporeĽene. Tako na odreĽenim mestima ima dovoljno taļaka na osnovu kojih se moģe uverljivo 

izvrġiti rekonstrukcija, dok u drugim delovima taļke mogu nedostajati i na taj naļin stvarati manje 

ili veĺe rupe, pa je samim tim i aproksimacija modela znatno teģa, zbog nedostatka informacija. 

Jedan od uzroka pojave rupe u skupu taļaka je i da se odreĽeni deo 3D modela, odnosno scene, nije 

nalazio ni na jednoj slici iz poļetnog skupa. U praktiļnim situacijama poloģaj taļaka ne moģe uvek 

biti precizno izmeren, zbog ļega dolazi do pojave ġuma. Metod koji uspeġno vrġi proces 

rekonstrukcije mora biti robustan na pojavu ġuma, u smislu da takve taļke prilikom rekonstrukcije 

modela ingoriġe. Najzad, ļesta je i pojava izdvojenih taļaka, koje se nalaze daleko od veĺine drugih 

taļaka. Za ove taļke se pretpostavlja da ne pripadaju modelu, tako da se one obiļno ignoriġu. Druga 

opcija je da se nakon generisanja modela delovi koji sadrģe takve taļke jednostavno eliminiġu. 

 

Metode koje vrġe rekonstrukciju uzimaju u obzir naļin na koji je skup poļetnih taļaka predstavljen. 

Obiļno, bez dodatnih pretpostavki o taļkama, problem nije dobro odreĽen, buduĺi da se dosta 

modela moģe generisati na osnovu takvog skupa taļaka. Najļeġĺe je uz svaku taļku jedinstveno 

definisana njena normala, prava koja je normalna na tangentni prostor. Tagnentni prostor 

predstavlja lokalizovanu aproksimaciju modela u datoj taļki. Normale koje ne poseduju informaciju 

o smeru se nazivaju neorijentisane. Takve vrste normala se ļesto mogu dobiti i na osnovu samog 

skupa taļaka. Sa druge strane, orijentisane normale imaju informaciju o smeru pruģanja, ġto je u 

najveĺem broju sluļajeva ka unutraġnjosti ili ka spoljaġnjosti modela. Znanje o tome koja je strana 

spolja ili unutra najļeġĺe igra veoma znaļajnu ulogu. Najzad, pored skupa taļaka, nekad su poznate 

informacije o poloģaju kamera sa svojim taļnim koordinatama ili koordinatama dobijenih u prvoj 

fazi automatske 3D rekonstrukcije. U ovom radu su za generisanje modela iskoriġĺene 3D pozicije 

kamera odreĽene u prvoj fazi.  

 

Metode za rekonstrukciju modela se mogu podeliti u dve grupe. Prvu grupu ļine one koje generiġu 

Voronojev dijagram ili Delunijevu triangulaciju [5, 11]. Ideja je da se izvrġi triangulacija poļetnog 

skupa taļaka i konaļni model aproksimira trouglovima. Metode druge grupe su zasnovane na 

generisanju implicitne funkcije, pre svega radijalnih baziļnih funkcija [6, 8]. Funkcija koja 

aproksimira model uzima nulte vrednosti u delovima gde se nalazi povrġina modela, a inaļe je 

razliļita od nule. Njena vrednost je ļesto i eukludsko rastojanje od samog modela. Informacije o 

normalama se mogu iskoristiti za generisanje taļaka koje su blizu unutraġnje ili spoljaġnje strane 



povrġine modela, kao i za odreĽivanje gradijenta indikatorske funkcije. Indikatorska funkcija uzima 

vrednost 1 u unutraġnjosti, a 0 u spoljaġnosti modela. U [2] je pokazano na koji naļin se mogu 

proceniti i iskoristiti informacije o neorijentisanim normalama iz poļetnog skupa taļaka. 

 

U ovom redu je koriġĺena metoda koja predstavlja kombinaciju primene Delunijeve triangulacije i 

seļenja grafa. Koriġĺena metoda podrazumeva da su poznate informacije o poloģaju kamera. 

Delunijeva triangulacija skupa trodimenzionalnih taļaka predstavlja konveksnu konturu koja je 

podeljena na tetraedre, tako da nijedan tetraedar ne sadrģi nijednu dodatnu taļku sem svoja ļetiri 

temena [7]. Ļitava kontura se sastoji od skupa trouglova koji predstavljaju stranice tetraedara, a 

konaļni model ĺe biti podskup tog skupa trouglova. Metoda seļenja grafa nosi istovetan naziv kao i 

poznata metoda u teoriji grafova, buduĺi da se na njoj bazira. Ovde tetraedri predstavljaju ļvorove, 

a trouglovi ivice izmeĽu dva tetraedra. Graf je usmeren, buduĺi da su svi trouglovi u triangulaciji 

usmereni. Kao rezultat algoritma, potrebno je odrediti koji od tetraedara predstavlja vidljiv prostor, 

a koji prostor koji se ne vidi nijednom kamerom [9]. Ivicima grafa se dodeljuju poļetne vrednosti 

parametara koje oznaļavaju meru vidljivosti, glatkosti, povrġine, i sl. U tom smislu se najļeġĺe 

nalaze preseci tetraedara sa zracima koji spajaju poloģaje kamera i taļaka iz skupa. Za takve 

tetraedre se oļekuje da ĺe u rezultujuĺem modelu biti vidljivi. Na tako kontruisani graf se 

primenjuje metod maksimalnog protoka, na osnovu koje se odrede vidljivi i zaklonjeni tetraedri. 

Konaļan model predstavlja skup trouglova (tzv. interfejsa) koji se nalaze izmeĽu dva tetraedra, od 

kojih je jedan vidljiv, a drugi zaklonjen. U radu je generisani neteksturisani model iskoriġĺen za 

dobijanje panorama enterijera raznih vrsta nekretnina.  

 

5  Teksturisanje 

 

Teksturisanje predstavlja poslednju fazu automatske rekonstrukcije 3D modela. Ono je veoma 

znaļajno za mnoge praktiļne situacije, gde je pored oblika samog modela bitna i odgovarajuĺa 

tekstura. U nekim situacijama teksturisanje nije potrebno izvrġiti, jer je samo od znaļaja oblik 3D 

modela (na primer, s©m model se moģe konstruisati za odreĽivanje panorame). Pri teksturisanju se 

nekad dodele unapred definisane teksture ili se teksture mogu generisati na osnovu slika. Ako se, na 

primer, radi o teksturisanju modela glave, mogu se automatski prepoznati oblici kao ġto su nos, 

usta, oļi ili obrve i shodno tome obojiti model. U sluļaju triangulisanog modela koji je u ovom radu 

koriġĺen, svaki trougao je obojen jedinstvenom teksturom. Jedan od naļina dobijanja specifiļne 

teksture trougla je projektovanje sa slike na model, pri ļemu se najļeġĺe uzima tekstura sa one slike 

iz koje je taj deo modela najviġe vidljiv [15]. 

 

6  Zakljuļak 

 

U radu je opisan naļin generisanja 3D modela na osnovu skupa slika, koji je primenjen na 

generisanje panorama enterijera raznih vrsta nekretnina. Kako bi bila izvrġena rekonstrukcija, skup 

treba da se sastoji od najmanje dve slike, dok je u praksi ļest sluļaj da skup sadrģi i do nekoliko 

stotina slika. Opisane su ļetiri faze koje ļine proces rekonstrukcije: odreĽivanje poloģaja kamera, 

odreĽivanje dubine taļaka, rekonstrukcija modela i teksturisanje. Za svaku od faza su pomenute 

neke od metoda koje se koriste u praksi. Broj razliļitih pristupa koji se primenjuju u praksi je 

veoma veliki i on usko zavisi od vrste primene i ulaznih podataka. Proces 3D rekonstrukcije je 

postao posebno znaļajan u poslednje dve decenije, uporedo sa napredovanjem tehnologije koja 

omoguĺava predstavljanje i procesiranje 3D modela u razliļite svrhe. Daljim razvojem komjuterske 

grafike, virtuelne realnosti, kao i napredovanjem medicine, za oļekivati je da ĺe automatska 

rekonstrukcija 3D modela na osnovu slika privuĺi veliko interesovanje narednih decenija. 
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Sadrģaj prezentacije:  

 

                Savremeno reġenje za bezbednost mora da pruģi odgovore na: 

Á  Neprekidan, eksponencijalan rast broja pretnji 

Á  Sve sofisticiranije pretnje 

Á  Koriġĺenje javno dostupnih resursa (cloud) za izvoĽenje napada 

Á  Drugo vreme potrebno za otkrivanje veĺ prisutnih  (neaktiviranih) pretnji 

ï viġe od 200 dana u proseku. 

 

Savremeno reġenje mora da objedini: politiku bezbednosti, standarde, 

procedure i tehnologije u jedinstven i upravljiv system bezbednosti. 

 

Savremeno reġenje za bezbednost mora da pokrije sve slojeve IT infrastrukture 

of hardvera do aplikacija i krajnih korisnika. 

 

Izolovana reġenja i odbrana of pretnji nisu moguĺa ï nophodna je participacija 

u zajednici koju ļine svi: of drģavnih institucija, do privatnih preduzeĺa i 

pojedinaca. 

 

Neophodna je permanentna edukacija i podizanje svesti o opasnostima u 

digitalnom domenu. 
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Data warehouse ʙʘʟʘ ʢʘʦ ʜʝʦ business intelligence ʩʠʩʪʝʤʘ 
  

Data warehouse ʙʘʟʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʨʘʟʣʠʢʫʿʫ ʩʝ ʦʜ ʫʦʙʠʯʘʿʝʥʠʭ ʠʣʠ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʠʭ ʙʘʟʘ ʧʨʝ 

ʩʚʝʛʘ ʧʦ ʩʚʦʿʦʿ ʥʘʤʝʥʠ, ʩʪʨʫʢʪʫʨʠ ʠ ʥʘʯʠʥʫ ʧʫˁʝˁʘ ʧʦʜʘʮʠʤʘ. ʅʘʤʝˁʝʥʝ ʩʫ ʠʩʢˀʫʯʠʚʦ ʟʘ 

ʜʦʙʠʿʘˁʝ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʠ ʘʥʘʣʠʟʫ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʊʘʢʚʘ ʥʘʤʝʥʘ ʜʠʢʪʠʨʘ ʜʨʫʛʘʯʠʿʫ ʩʪʨʫʢʪʫʨʫ ʦʜ 

ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ, ʧʨʝ ʩʚʝʛʘ ʫ ʦʜʩʫʩʪʚʫ ʥʦʨʤʘʣʠʟʘʮʠʿʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʆʚʘʢʚʘ ʩʪʨʫʢʪʫʨʘ 

ʦʤʦʛʫ˂ʝʥʘ ʿʝ ʠ ʦʣʘʢʰʘʥʘ ʦʜʩʫʩʪʚʦʤ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʦʛ ʠʣʠ ʠʥʪʝʨʘʢʪʠʚʥʦʛ ʫʥʦʩʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. 

ʇʦʜʘʮʠ ʩʝ ʫʥʦʩʝ ʠʩʢˀʫʯʠʚʦ ʧʫʪʝʤ ʫʥʘʧʨʝʜ ʧʨʠʧʨʝʤˀʝʥʠʭ ʧʨʦʮʝʜʫʨʘ.  

 ɼʘʥʘʩ ʩʝ ʫʣʦʛʘ data warehouse (DW) ʙʘʟʘ ʩʚʝ ʚʠʰʝ ʚʝʟʫʿʝ ʟʘ ʧʦʿʘʤ business intelligence 

ʢʦʛʘ ʙʫʢʚʘʣʥʦ ʘʣʠ ʠ ʩʤʠʩʣʝʥʦ ʤʦʞʝʤʦ ʧʨʝʚʝʩʪʠ ʢʘʦ ʧʦʩʣʦʚʥʘ ʠʥʪʝʣʠʛʝʥʮʠʿʘ. Business 

intelligence ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʝ ʠ ʘʥʘʣʠʟʫ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʢʘʦ ʠ ˁʠʭʦʚʦ ʧʨʝʟʝʥʪʦʚʘˁʝ ʫ 

ʦʜʛʦʚʘʨʘʿʫ˂ʝʤ ʦʙʣʠʢʫ, ʧʦʛʦʜʥʦʤ ʟʘ ʣʘʢʦ ʠ ʙʨʟʦ ʧʨʝʛʣʝʜʘˁʝ ʠ ʩʘʛʣʝʜʘʚʘˁʝ ʘ ʩʚʝ ʫ ʮʠˀʫ 

ʜʦʥʦʰʝˁʘ ʙʨʟʠʭ ʠ ʧʨʘʚʦʚʨʝʤʝʥʠʭ ʦʜʣʫʢʘ ʫ ʨʘʟʥʠʤ ʦʙʣʘʩʪʠʤʘ ʧʦʩʣʦʚʘˁʘ. Date warehouse 

ʙʘʟʘ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʩʨʞ business intelligence ʩʠʩʪʝʤʘ, ʤʝʩʪʦ ʛʜʝ ʩʝ ʧʦʜʘʮʠ ʩʢʫʧˀʘʿʫ ʠʟ 

ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʠʟʚʦʨʘ, ʧʨʝʯʠʰ˂ʘʚʘʿʫ, ʪʨʘʥʩʬʦʨʤʠʰʫ ʠ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝ ʫ ʪʘʙʝʣʘʤʘ. ʇʦʜʘʮʠ ʫ ʦʚʠʤ 

ʪʘʙʝʣʘʤʘ ʜʦʩʪʫʧʥʠ ʩʫ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘʤʘ ʢʦʿʝ ʠʭ ʫʟʠʤʘʿʫ, ʧʨʝʨʘʹʫʿʫ ʫ ʦʙʣʠʢ ʧʦʜʝʩʥʠʿʠ ʟʘ 

ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ ʠ ʧʨʠʢʘʟʫʿʫ ʫ ʦʜʛʦʚʘʨʘʿʫ˂ʠʤ ʠʟʚʝʰʪʘʿʠʤʘ, ʥʘʿʯʝʰ˂ʝ ʪʠʧʘ ʧʠʚʦʪ ʪʘʙʝʣʘ ʠʣʠ 

ʛʨʘʬʠʢʦʥʘ. 

ʅʘ ʜʦˁʦʿ ʩʣʠʮʠ ʧʨʠʢʘʟʘʥʘ ʿʝ ʰʝʤʘ business intelligence ʩʠʩʪʝʤʘ. ʇʨʠʯʘ ʧʦʯʠˁʝ ʦʜ 

ʠʟʚʦʨʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʫ ʧʠʪʘˁʫ ʩʫ ʠʥʪʝʨʥʠ ʠʣʠ ʿʘʚʥʠ ʧʦʜʘʮʠ ʫ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʤ ʦʙʣʠʮʠʤʘ. ʋ ETL 

ʧʨʦʮʝʩʫ ʧʦʜʘʮʠ ʩʝ ʝʢʩʪʨʘʢʫʿʫ, ʪʨʘʥʩʬʦʨʤʠʰʫ ʠ ʧʫʥʠ ʩʝ DW ʙʘʟʘ ʢʦʿʘ ʩʝ ʥʘʣʘʟʠ ʫ ʮʝʥʪʨʫ 

ʩʠʩʪʝʤʘ. ʀʟʘ ˁʝ ʥʘʣʘʟʠ ʩʝ BISM ʩʣʦʿ ʫ ʢʦʤʝ ʩʝ ʧʦʜʘʮʠ ʧʨʠʣʘʛʦʹʘʚʘʿʫ ʟʘ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ ʠ ʥʘ 

ʢʨʘʿʫ ʩʣʦʿ ʟʘ ʚʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʫ ʠʣʠ ʧʨʠʢʘʟ ʜʦʙʠʿʝʥʠʭ ʨʝʟʫʣʪʘʪʘ. 
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ʇʨʝʜʥʦʩʪʠ DW ʙʘʟʝ ʢʦʜ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʘ 
  

ʇʦʩʪʦʿʠ ʥʝʢʦʣʠʢʦ ʨʘʟʣʦʛʘ ʟʘʰʪʦ ʿʝ data warehouse ʙʘʟʘ ʙʦˀʘ ʟʘ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ ʠ ʘʥʘʣʠʟʫ 

ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦʜ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ: 

- ʥʝ ʧʦʩʪʦʿʠ ʿʝʜʠʥʩʪʚʝʥʘ ʢʦʥʚʝʥʮʠʿʘ ʜʘʚʘˁʘ ʠʤʝʥʘ, ʧʦʪʨʘʛʘ ʟʘ ʧʦʜʘʮʠʤʘ ʫ 

ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʠʤ ʙʘʟʘʤʘ ʤʦʞʝ ʙʠʪʠ ʜʫʛʦʪʨʘʿʥʘ ʠ ʟʘʤʦʨʥʘ 

- ʫ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʦʤ ʙʘʟʘʤʘ ʧʦʩʪʦʿʠ ʚʝʣʠʢʠ ʙʨʦʿ ʪʘʙʝʣʘ ʢʦʿʝ ʪʨʝʙʘ ʫʢʨʰʪʘʪʠ ʜʘ ʙʠ ʜʦʙʠʣʠ 

ʩʝʪ ʧʦʜʘʪʘʢʘ 

- ʯʠʪʘˁʝ ʚʝʣʠʢʦʛ ʙʨʦʿʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦʤʝʪʘ ʠʥʪʝʨʘʢʪʠʚʥʠ ʨʘʜ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ, ʜʦʜʘʚʘˁʝ ʠ ʠʟʤʝʥʫ 

ʧʦʜʘʪʘʢʘ 

- ʢʨʝʠʨʘˁʝ ʚʠʰʝʛʦʜʠʰˁʠʭ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ï ʠʟ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ ʩʝ ʦʙʠʯʥʦ ʙʨʠʰʝ 

ʧʨʝʪʭʦʜʥʘ ʛʦʜʠʥʘ ʧʦʩʣʝ ʟʘʚʨʦʰʥʦʛ ʦʙʨʘʯʫʥʘ 

- ʠʩʪʦʨʠʿʩʢʠ ʧʦʜʘʮʠ ʩʝ ʛʫʙʝ ʢʘʜʘ ʩʝ ʧʨʦʤʝʥʠ ʥʧʨ. ʘʜʨʝʩʘ ʢʦʤʠʪʝʥʪʘ 

- ʢʨʝʠʨʘˁʝ ʿʝʜʠʥʩʪʚʝʥʠʭ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʫ ʩʣʫʯʘʿʫ ʚʠʰʝ ʙʘʟʘ ʠ ʚʠʰʝ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ 

- ʣʦʰ ʢʚʘʣʠʪʝʪ ʠ ʥʝʫʩʢʣʘʹʝʥʦʩʪ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʘʢʦ ʨʘʜʠʤʦ ʩʘ ʚʠʰʝ ʙʘʟʘ ʠ ʚʠʰʝ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘ 

 

ɼʠʟʘʿʥ DW ʙʘʟʝ 
  

ʇʨʠ ʧʨʦʿʝʢʪʦʚʘˁʫ data warehouse ʙʘʟʝ ʨʘʟʣʠʢʫʿʝʤʦ ʜʚʝ ʚʨʩʪʝ ʪʘʙʝʣʘ: ʧʦʜʘʪʢʝ (facts) ʠ 

ʜʠʤʝʥʟʠʿʝ (dimensions). ʊʘʙʝʣʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʩʘʜʨʞʝ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʦ ʧʦʩʣʦʚʘˁʫ (ʚʨʝʜʥʦʩʪ ʠ 

ʢʦʣʠʯʠʥʘ ʧʨʦʜʘʪʝ ʨʦʙʝ, ʫʧʣʘ˂ʝʥʝ ʠʟʥʦʩʝ, ʢʦʣʠʯʠʥʝ ʜʦʙʠʿʝʥʦʛ ʧʨʦʠʟʚʦʜʘ ʠ ʫʪʨʦʰʝʥʦʛ 

ʤʘʪʝʨʠʿʘʣʘ...) ʢʦʿʠ ʩʝ ʧʨʠʢʘʟʫʿʫ ʠ ʫʧʦʨʝʹʫʿʫ ʠ ʟʙʦʛ ʢʦʿʠʭ ʩʝ ʧʨʘʚʝ ʠʟʚʝʰʪʘʿʠ. ʇʦʨʝʜ ʦʚʠʭ 

ʧʦˀʘ, ʪʘʙʝʣʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʩʘʜʨʞʝ ʠ ʩʪʨʘʥʝ ʢˀʫʯʝʚʝ ʧʨʝʢʦ ʢʦʿʠʭ ʩʫ ʨʝʣʘʮʠʿʘʤʘ ʧʦʚʝʟʘʥʠ ʩʘ 

ʪʘʙʝʣʘʤʘ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ. ʅʘ ʪʘʿ ʥʘʯʠʥ ʟʘ ʿʝʜʘʥ ʟʘʧʠʩ ʦ ʧʨʦʜʘʿʠ ʜʦʙʠʿʘʤʦ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʦ ʜʘʪʫʤʫ 

ʧʨʦʜʘʿʝ, ʢʫʧʮʫ, ʘʨʪʠʢʣʫ, ʦʙʿʝʢʪʫ ʠʟ ʢʦʛʘ ʿʝ ʧʨʦʜʘʿʘ ʠʟʚʨʰʝʥʘ. ɹʨʦʿ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʟʘʚʠʩʠ ʦʜ 

ʩʣʦʞʝʥʦʩʪʠ ʩʠʩʪʝʤʘ. 

 ʊʘʙʝʣʝ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʩʘʜʨʞʝ ʠʩʢˀʫʯʠʚʦ ʦʧʠʩʥʝ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʢʦʿʝ ʜʘʿʫ ʩʤʠʩʘʦ ʠ 

ʦʙʿʘʰˁʘʚʘʿʫ ʧʦʜʘʪʢʝ. ʉʚʘʢʘ ʪʘʙʝʣʘ ʩʘʜʨʞʠ ʧʦ ʿʝʜʥʫ ʜʠʤʝʥʟʠʿʫ ʢʦʿʘ ʩʝ ʧʨʠʢʘʟʫʿʫ ʫ ʨʝʜʦʚʠʤʘ 

ʠʣʠ ʢʦʣʦʥʘʤʘ ʧʠʚʦʪ ʪʘʙʝʣʘ ʠʣʠ ʫ ʧʠʚʦʪ ʛʨʘʬʠʢʦʥʠʤʘ. ʂˀʫʯʝʚʠ ʩʫ ʥʘʿʦʩʝʪˀʠʚʠʿʘ ʧʦˀʘ ʫ 

ʪʘʙʝʣʘʤʘ ʜʠʤʝʟʠʿʘ. ʆʙʠʯʥʦ ʪʘʙʝʣʘ ʠʤʘ ʜʚʘ ʢˀʫʯʘ: ʿʝʜʘʥ ʠʟ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ ʯʠʿʠ ʩʝ ʧʦʜʘʮʠ 

ʧʨʝʩʠʧʘʿʫ ʫ DW ʙʘʟʫ ʠ ʜʨʫʛʠ ʩʫʨʦʛʘʪ ʢˀʫʯ ʢʦʿʠ ʩʝ ʢʦʨʠʩʪʠ ʫ DW ʙʘʟʠ ʟʘ ʨʝʣʘʮʠʿʫ ʩʘ 

ʪʘʙʝʣʘʤʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʇʦʨʝʜ ʢˀʫʯʝʚʘ ʧʦʩʪʦʿʝ ʧʦˀʘ ʥʘʟʠʚʘ ʜʠʤʝʥʟʠʿʝ ʠ ʧʦˀʘ ʘʪʨʠʙʫʪʘ. 

ɸʪʨʠʙʫʪʠ ʩʫ ʦʧʠʩʠ ʠʟ ʦʛʨʘʥʠʯʝʥʦʛ ʩʢʫʧʘ ʚʨʝʜʥʦʩʪʠ. ʋ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʦʿ, ʥʦʨʤʘʣʠʟʦʚʘʥʦʿ ʙʘʟʠ 

ʥʘʣʘʟʝ ʩʝ ʫ ʧʦʩʝʙʥʦʿ ʪʘʙʝʣʠ. ʇʦ ˁʠʤʘ ʩʝ ʚʨʰʠ ʧʠʚʦʪʠʨʘˁʝ ʪʘʙʝʣʘ ʠ ʛʨʘʬʠʢʦʥʘ. ʊʘʙʝʣʝ 

ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʩʘʜʨʞʝ ʠ ʦʧʠʩʥʘ ʧʦˀʘ ʢʦʿʘ ʩʝ ʥʝ ʢʦʨʠʩʪʝ ʫ ʧʠʚʦʪʠʨʘˁʫ (ʘʜʨʝʩʘ, ʙʨʦʿ ʪʝʣʝʬʦʥʘ...). 



ʧʨʠʤʝʨ ʰʝʤʝ ʫ ʦʙʣʠʢʫ ʟʚʝʟʜʝ 

 

ʋ ʟʘʚʠʩʥʦʩʪʠ ʦʜ ʩʪʝʧʝʥʘ ʜʝʥʦʨʤʘʣʠʟʘʮʠʿʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʨʘʟʣʠʢʫʿʝʤʦ ʜʚʝ ʰʝʤʝ: ʟʚʝʟʜʘ 

(star) i ʧʘʭʫˀʠʮʘ (snowflake). ʐʝʤʘ ʫ ʦʙʣʠʢʫ ʟʚʝʟʜʝ ʯʝʰ˂ʝ ʩʝ ʢʦʨʠʩʪʠ. ɱʝʜʥʘ DW ʙʘʟʘ ʤʦʞʝ 

ʜʘ ʩʘʜʨʞʠ ʿʝʜʥʫ ʠʣʠ ʚʠʰʝ ʟʚʝʟʜʘ. ʋ ʮʝʥʪʨʫ ʟʚʝʟʜʝ ʥʘʣʘʟʠ ʩʝ ʪʘʙʝʣʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʘ ʦʢʦ ˁʝ ʩʫ 

ʪʘʙʝʣʝ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ. ɱʝʜʥʘ ʪʘʙʝʣʘ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʤʦʞʝ ʩʝ ʥʘʣʘʟʠʪʠ ʫ ʚʠʰʝ ʟʚʝʟʜʘ ʧʨʠ ʯʝʤʫ ʩʝ ʪʘʜʘ 

ʥʘʟʠʚʘ ʜʝˀʝʥʘ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ. ʉʚʘʢʘ ʟʚʝʜʘ ʧʦʢʨʠʚʘ ʿʝʜʥʫ ʦʙʣʘʩʪ ʧʦʩʣʦʚʘˁʘ (ʧʨʦʜʘʿʘ, ʥʘʙʘʚʢʘ, 

ʬʠʥʘʥʩʠʿʝ...). 

 ɸʢʦ ʢʦʨʠʩʪʠʤʦ ʰʝʤʫ ʟʚʝʟʜʝ, ʟʥʘʯʠ ʜʘ ʿʝ ʥʦʨʤʘʣʠʟʘʮʠʿʘ ʠʟ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ ʧʦʪʧʫʥʦ 

ʨʘʟʙʠʿʝʥʘ. ʂʦʜ ʰʝʤʝ ʫ ʦʙʣʠʢʫ ʧʘʭʫˀʠʮʝ ʟʘʜʨʞʘʥ ʿʝ ʤʘˁʠ ʠʣʠ ʚʝ˂ʠ ʩʪʝʧʝʥ ʥʦʨʤʘʣʠʟʘʮʠʿʝ 

ʪʘʢʦ ʰʪʦ ʿʝʜʥʘ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʩʘʜʨʞʠ ʩʪʨʘʥʠ ʢˀʫʯ ʢʘ ʜʨʫʛʦʿ ʜʠʤʝʥʟʠʿʠ (ʥʧʨ. ʢʦʤʠʪʝʥʪʠ ʠʤʘʿʫ 

ʚʝʟʫ ʢʘ ʪʘʙʝʣʠ ʛʝʦʛʨʘʬʩʢʠʭ ʣʦʢʘʮʠʿʘ). 

 

ɻʨʘʥʫʣʘʨʥʦʩʪ ʧʦʜʘʪʘʢʘ 
  

ʇʦʩʪʦʿʝ ʜʚʝ ʚʨʩʪʝ ʛʨʘʥʫʣʘʨʥʦʩʪʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʇʨʚʘ ʦʟʥʘʯʘʚʘ ʙʨʦʿ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʟʚʝʟʜʝ ʪʿ. 

ʙʨʦʿ ʩʪʨʘʥʠʭ ʢˀʫʯʝʚʘ ʫ ʪʘʙʝʣʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʆʚʘ ʚʨʩʪʘ ʛʨʘʥʫʣʘʨʥʦʩʪʠ ʦʜʨʝʹʫʿʝ ʢʘʢʚʝ ʧʨʝʛʣʝʜʝ 

ʤʦʞʝʤʦ ʜʘ ʜʦʙʠʿʝʤʦ ʫ ʠʟʚʝʰʪʘʿʠʤʘ ʠ ʥʘʟʠʚʘ ʩʝ ʜʠʤʝʥʟʠʦʥʘʣʥʦʩʪ ʰʝʤʝ ʟʚʝʟʜʝ. 

 ɼʨʫʛʘ ʚʨʩʪʘ ʛʨʘʥʫʣʘʨʥʦʩʪʠ ʦʟʥʘʯʘʚʘ ʥʠʚʦ ʫʩʠʪˁʝʥʦʩʪʠ ʠʣʠ ʜʝʪʘˀʥʦʩʪʠ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʘ 

ʫ ʪʘʙʝʣʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ɼʚʝ ʪʘʙʝʣʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʤʦʛʫ ʠʤʘʪʠ ʨʘʟʣʠʯʠʪʝ ʥʠʚʦʝ ʛʨʘʥʫʣʘʨʥʦʩʪʠ ʫ ʦʜʥʦʩʫ 

ʥʘ ʠʩʪʫ ʜʠʤʝʥʟʠʿʫ ʢʦʿʫ ʜʝʣʝ. ʇʨʠʤʝʨ ʿʝ ʚʨʝʤʝʥʩʢʘ ʜʠʤʝʥʟʠʿʘ ʛʜʝ ʪʘʙʝʣʘ ʧʨʦʜʘʿʝ ʤʦʞʝ ʜʘ 

ʩʘʜʨʞʠ ʧʦʜʘʪʢʝ ʧʦ ʜʘʥʠʤʘ ʜʦʢ ʪʘʙʝʣʘ ʥʘʙʘʚʢʝ ʤʦʞʝ ʜʘ ʩʘʜʨʞʠ ʧʦʜʘʪʢʝ ʧʦ ʤʝʩʝʮʠʤʘ. ʅʠʞʠ 

ʥʠʚʦ ʛʨʘʥʫʣʘʨʥʦʩʪʠ ʦʤʦʛʫ˂ʘʚʘ ʜʝʪʘˀʥʠʿʝ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʘʣʠ ʟʥʘʯʠ ʠ ʚʝ˂ʫ ʢʦʣʠʯʠʥʫ ʧʦʜʘʪʢʘ ʫ 

ʙʘʟʠ. 
 



 

ʇʫˁʝˁʝ DW ʙʘʟʝ 
  

ɿʘ ʨʘʟʣʠʢʫ ʦʜ  ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ ʛʜʝ ʩʝ ʧʦʜʘʮʠ ʜʦʜʘʿʫ, ʤʝˁʘʿʫ ʠʣʠ ʙʨʠʰʫ ʥʘʿʯʝʰ˂ʝ 

ʠʥʪʝʨʘʢʪʠʚʥʠʤ ʨʘʜʦʤ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ, ʧʫˁʝˁʝ DW ʙʘʟʝ ʧʦʜʘʮʠʤʘ ʚʨʰʠ ʩʝ ʫʥʘʧʨʝʜ 

ʧʨʠʧʨʝʤˀʝʥʠʤ ʧʨʦʮʝʜʫʨʘʤʘ. ʇʦʩʣʝ ʠʥʠʮʠʿʘʣʥʦʛ ʧʫˁʝˁʘ ʙʘʟʝ, ʚʨʰʠ ʩʝ ʦʩʚʝʞʘʚʘˁʝ ʩʘʜʨʞʘʿʘ 

ʫʛʣʘʚʥʦʤ ʘʫʪʦʤʘʪʩʢʠ ʧʦʢʨʝʪʘʥʠʤ ʧʨʦʮʝʜʫʨʘʤʘ ʫ ʧʨʘʚʠʣʥʠʤ ʚʨʝʤʝʥʩʢʠʤ ʠʥʪʝʨʘʚʘʣʠʤʘ ʘ 

ʤʦʛʫ˂ʝ ʿʝ ʠ ʨʫʯʥʦ ʧʦʢʨʝʪʘˁʝ ʠʩʪʠʭ ʧʨʦʮʝʜʫʨʘ. ʋʯʝʩʪʘʥʦʩʪ ʦʩʚʝʞʘʚʘˁʘ ʟʘʚʠʩʠ ʦʜ ʧʫʥʦ 

ʬʘʢʪʦʨʘ. ʋʢʦʣʠʢʦ ʿʝ ʢʦʨʠʩʥʠʢ ʟʘʜʦʚʦˀʘʥ ʩʪʘˁʝʤ ʟʘʢˀʫʯʥʦ ʩʘ ʧʨʝʪʭʦʜʥʠʤ ʜʘʥʦʤ, ʧʨʦʮʝʜʫʨʝ 

ʟʘ ʧʫˁʝˁʝ ʘʢʪʠʚʠʨʘ˂ʝ ʩʝ ʿʝʜʥʦʤ ʜʥʝʚʥʦ, ʫ ʨʘʥʠʤ ʿʫʪʘʨˁʠʤ ʩʘʪʠʤʘ. ʋʢʦʣʠʢʦ ʠʤʘ ʧʦʪʨʝʙʫ ʟʘ 

ʩʚʝʞʠʿʠʤ ʧʦʜʘʮʠʤʘ, ʧʨʦʮʝʜʫʨʝ ˂ʝ ʩʝ ʯʝʰ˂ʝ ʧʦʢʨʝʪʘʪʠ ʧʨʠ ʯʝʤʫ ʪʨʝʙʘ ʚʦʜʠʪʠ ʨʘʯʫʥʘ ʦ 

ʚʨʝʤʝʥʫ ʧʦʪʨʝʙʥʦʤ ʟʘ ʦʩʚʝʞʘʚʘˁʝ ʢʘʢʦ ʩʝ ʥʝ ʙʠ ʦʤʝʪʘʦ ʨʘʜ ʢʦʨʠʩʥʠʢʘ ʥʘ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʠʤ 

ʙʘʟʘʤʘ ʩʘ ʢʦʿʠʭ ʩʝ ʜʦʚʣʘʯʝ ʧʦʜʘʮʠ. 

 ʇʨʦʮʝʩ ʦʩʚʝʞʘʚʘˁʘ DW ʙʘʟʝ ʩʢʨʘ˂ʝʥʦ ʩʝ ʦʟʥʘʯʘʚʘ ʩʘ ETL (Extract-Transform-Load). 

ʆʙʫʭʚʘʪʘ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʝ (ʠʣʠ ʝʢʩʪʨʘʢʦʚʘˁʝ) ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʠʟ ʠʟʚʦʨʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʪʨʘʥʩʬʦʨʤʘʮʠʿʫ 

ʜʦʙʠʿʝʥʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʠ ˁʠʭʦʚʦ ʩʤʝʰʪʘˁʝ ʫ ʪʘʙʝʣʝ DW ʙʘʟʝ. ʎʝʦ ʧʨʦʮʝʩ ʿʝ ʫʩʣʦʞˁʝʥ 

ʯʠˁʝʥʠʮʦʤ ʜʘ ʧʦʜʘʮʠ ʫ DW ʙʘʟʫ ʩʪʠʞʫ ʠʟ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʠ ʯʝʩʪʦ ʤʝʹʫʩʦʙʥʦ ʥʝʢʦʤʧʘʪʠʙʠʣʥʠʭ 

ʠʟʚʦʨʘ. ʀʟʚʦʨʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʤʦʛʫ ʙʠʪʠ ʩʪʨʫʢʪʫʠʨʘʥʠ ʘʣʠ ʠ ʥʝʩʪʨʫʢʪʫʠʨʘʥʠ, ʰʪʦ ʦʪʝʞʘʚʘ ʧʨʦʮʝʩ 

ˁʠʭʦʚʝ ʦʙʨʘʜʝ ʠ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʘ. ɼʨʫʛʠ ʧʨʦʙʣʝʤ ʿʝ ʢʘʜʘ ʧʦʜʘʮʠ ʠʩʪʝ ʜʠʤʝʥʟʠʿʝ (ʢʦʤʠʪʝʥʪʠ, 

ʛʝʦʛʨʘʬʩʢʠ ʧʦʿʤʦʚʠ) ʜʦʣʘʟʝ ʩʘ ʜʚʘ ʠʣʠ ʚʠʰʝ ʥʝʟʘʚʠʩʥʘ ʠʟʚʦʨʘ. ʋ ʪʦʤ ʩʣʫʯʘʿʫ ʤʦʨʘ ʜʘ ʩʝ ʨʘʜʠ 

ʧʨʝʧʦʟʥʘʚʘˁʝ ʠ ʫʿʝʜʥʘʯʘʚʘˁʝ ʪʘʢʚʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʀʟʜʚʦʿʠʦ ʩʘʤ ʪʨʠ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪʦʚʘ ʘʣʘʪʘ ʢʦʿʠ 

ʩʝ ʢʦʨʠʩʪʝ ʫ ETL ʧʨʦʮʝʩʠʤʘ. 

SQL Server Integration Service (SSIS) ʿʝ ʘʣʘʪ ʢʦʿʠ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪʦʚʦ ʨʝʰʝˁʝ ʟʘ 

ETL ʧʨʦʮʝʩ. ʆʩʠʤ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪʦʚʠʭ ʧʨʦʠʟʚʦʜʘ (SQL Server, MS Access, MS Excel) ʤʦʞʝ ʜʘ ʩʝ 

ʢʦʥʝʢʪʫʿʝ ʠ ʥʘ ʜʨʫʛʝ ʠʟʚʦʨʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʢʘʦ ʰʪʦ ʩʫ Oracle, DB2, ʪʝʢʩʪ ʬʘʿʣʦʚʠ, XML, Web 

services ʠ ʜʨʫʛʠ. ʀʤʘ ʫʛʨʘʹʝʥ ʯʠʪʘʚ ʥʠʟ ʬʫʥʢʮʠʿʘ ʟʘ ʪʨʘʥʩʬʦʨʤʘʮʠʿʫ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. 

Master Data Services (MDS) ʩʣʫʞʠ ʟʘ ʦʜʨʞʘʚʘˁʝ ʪʟʚ. ʤʘʩʪʝʨ ʚʝʨʟʠʿʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʄʘʩʪʝʨ 

ʧʦʜʘʮʠ ʩʫ ʦʥʘʢʚʠ ʢʘʢʚʝ ʞʝʣʠʤʦ ʜʘ ʚʠʜʠʤʦ ʫ ʠʟʚʝʰʪʘʿʫ, ʦʜʨʞʘʚʘʿʫ ʩʝ ʥʘʿʯʝʰ˂ʝ ʩʘ ʿʝʜʥʦʛ 

ʤʝʩʪʘ ʘ ʜʨʫʛʠ ʩʠʩʪʝʤʠ ʤʦʛʫ ʜʘ ʠʭ ʜʠʨʝʢʪʥʦ ʢʦʨʠʩʪʝ ʠʣʠ ʜʘ ʩʝ ʫʧʦʨʝʹʫʿʫ ʩʘ ˁʠʤʘ ʫ ʧʦʩʪʫʧʢʫ 

ETL. 

Data Quality Services (DQS) ʩʣʫʞʠ ʟʘ ʯʠʰ˂ʝˁʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʧʨʠʤʝʥʦʤ ʨʘʟʣʠʯʠʪʠʭ ʤʝʪʦʜʘ ʦʜ 

ʢʦʨʝʢʮʠʿʝ ʜʦ ʪʨʘʞʝˁʘ ʜʫʧʣʠʢʘʪʘ. ʇʨʦʛʨʘʤ ʫ ʨʘʜʫ ʢʦʨʠʩʪʠ ʙʠʙʣʠʦʪʝʢʝ ʩʘ ʧʦʜʘʮʠʤʘ, ʙʠʣʦ 

ʿʘʚʥʝ ʠʣʠ ʦʥʝ ʢʦʿʝ ʿʝ ʢʦʨʠʩʥʠʢ ʩʘʤ ʨʘʟʚʠʦ.  

 

ʀʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ ʠʟ DW ʙʘʟʝ 
  

ɺʨʘʪʠ˂ʝʤʦ ʩʝ ʥʘ ʰʝʤʫ business intelligence ʩʠʩʪʝʤʘ. ʀʟʘ DW ʙʘʟʝ ʥʘʣʘʟʠ ʩʝ ʪʟʚ. BISM 

(Business Intelligence Semantic Model) ʩʣʦʿ. ʉʣʫʞʠ ʜʘ ʩʝ ʧʦʜʘʮʠ ʿʦʰ ʚʠʰʝ ʧʨʠʣʘʛʦʜʝ 

ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʘʤʘ ʟʘ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ, ʜʘ ʧʨʠʩʪʫʧ ʠ ʘʛʨʝʛʘʮʠʿʘ ʙʫʜʫ ʙʨʞʠ ʠ ʣʘʢʰʠ. ʅʘʠʤʝ ʠʘʢʦ ʿʝ 

ʜʦʩʪʘ ʙʨʞʘ ʟʘ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ ʦʜ ʪʨʘʥʩʘʢʮʠʦʥʝ ʙʘʟʝ, DW ʙʘʟʘ ʿʝ ʠ ʜʘˀʝ ʨʝʣʘʮʠʦʥʘ ʙʘʟʘ ʠ ʢʘʦ 

ʪʘʢʚʘ ʧʦʩʝʜʫʿʝ ʦʛʨʘʥʠʯʝˁʘ ʢʦʿʘ ʫʩʧʦʨʘʚʘʿʫ ʫʧʠʪʝ. ɿʙʦʛ ʪʦʛʘ ʿʝ ʫʚʝʜʝʥ data model ʩʣʦʿ ʢʦʿʠ 

ʩʪʚʘʨʘ ʤʦʜʝʣʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʫ ʬʘʿʣʦʚʠʤʘ ʠʣʠ ʫ ʤʝʤʦʨʠʿʠ, ʢʦʿʠ ʧʨʫʞʘʿʫ ʚʝʦʤʘ ʙʨʟʝ ʦʜʛʦʚʦʨʝ ʥʘ 

ʫʧʠʪʝ. ʄʦʜʝʣʠ ʤʦʛʫ ʙʠʪʠ ʤʫʣʪʠʜʠʤʝʥʟʠʦʥʘʣʥʠ ʠʣʠ ʪʘʙʝʣʘʨʥʠ. 

  ʂʘʦ ʨʝʰʝˁʝ ʟʘ ʤʫʣʪʠʜʠʤʝʥʟʠʦʥʘʣʥʠ ʤʦʜʝʣ, ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪ ʚʝ˂ ʜʦʩʪʘ ʜʫʛʦ ʥʫʜʠ OLAP 

ʢʦʮʢʫ. ʂʨʝʠʨʘˁʝʤ ʚʠʰʝʜʠʤʝʥʟʠʦʥʘʣʥʝ ʢʦʮʢʝ, ʧʦʜʘʮʠ ʩʝ ʩʤʝʰʪʘʿʫ ʫ ʧʦʩʝʙʘʥ ʬʘʿʣ ʛʜʝ ʩʫ 

ʤʥʦʛʦ ʜʦʩʪʫʧʥʠʿʠ ʘʣʘʪʠʤʘ ʟʘ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ. 

 ʆʜ ʚʝʨʟʠʿʝ SQL Server 2012 ʧʦʨʝʜ ʦʚʦʛ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪ ʥʫʜʠ ʠ ʪʘʙʝʣʘʨʥʠ ʤʦʜʝʣ ʫ ʚʠʜʫ In-

Memory ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʝ ʢʦʿʘ ʥʘ ʙʘʟʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʠʟ DW ʙʘʟʝ ʢʨʝʠʨʘ ʤʦʜʝʣ ʫ ʤʝʤʦʨʠʿʠ. ʉʘʤʠʤ ʪʠʤ 

ʰʪʦ ʿʝ ʫ ʤʝʤʦʨʠʿʠ ʦʚʘʿ ʤʦʜʝʣ ʿʝ ʙʨʞʠ ʦʜ ʤʫʣʪʠʜʠʤʝʥʟʠʦʥʘʣʥʦʛ ʤʦʜʝʣʘ ʘ ʠ ʿʝʜʥʦʩʪʘʚʥʠʿʠ ʿʝ ʟʘ 

ʨʘʟʚʦʿ. ʊʘʙʝʣʘʨʥʠ ʤʦʜʝʣ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪ ʿʝ ʠ ʨʘʥʠʿʝ ʧʨʠʤʝˁʠʚʘʦ ʢʦʜ ɽʢʩʝʣʘ, ʢʨʦʟ ʜʦʜʘʪʘʢ ʟʚʘʥʠ 



PowerPivot. ɼʦʜʘʚʘˁʝ ʦʚʦʛ ʘʣʘʪʘ ʫ SQL Server ʦʤʦʛʫ˂ʠʣʦ ʿʝ ʜʘ ʩʝ ʪʘʙʝʣʘʨʥʠ ʤʦʜʝʣ ʢʦʨʠʩʪʠ ʠ 

ʫ ʢʦʨʧʦʨʘʪʠʚʥʠʤ BI ʨʝʰʝˁʠʤʘ ʜʦʢ ʩʝ ɽʢʩʝʣ ʚʠʰʝ ʧʦʩʤʘʪʨʘ ʢʘʦ ʧʝʨʩʦʥʘʣʥʦ BI ʨʝʰʝˁʝ. 

 

ɺʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ 
  

ɺʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʘ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘ ʧʦʩʣʝʜˁʠ ʢʦʨʘʢ ʫ ʠʟʛʨʘʜˁʠ business intelligence ʩʠʩʪʝʤʘ. 

ʈʝʟʫʣʪʘʪ ʚʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʝ ʿʝ ʦʥʦ ʰʪʦ ʢʦʨʠʩʥʠʢ ʚʠʜʠ, ʢʨʘʿˁʠ ʧʨʦʠʟʚʦʜ ʮʝʣʦʛ BI ʩʠʩʪʝʤʘ. 

ʄʝʪʦʜʠ ʚʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʝ ʩʫ ʪʘʙʝʣʘʨʥʠ ʠʟʚʝʰʪʘʿʠ, ʜʝʪʘˀʥʠ ʠʣʠ ʟʙʠʨʥʠ, ʛʨʘʬʠʢʦʥʠ, ʠʥʜʠʢʘʪʦʨʠ 

ʧʦʟʥʘʪʠ ʢʘʦ KPIs (Key Performance Indicators), dashboards. ʆʩʠʤ ʪʘʯʥʦʩʪʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʢʦʿʘ ʩʝ 

ʧʦʜʨʘʟʫʤʝʚʘ, ʚʝʦʤʘ ʿʝ ʚʘʞʥʦ ʜʘ ʠʟʚʝʰʪʘʿʠ ʙʫʜʫ ʧʨʝʛʣʝʜʥʠ ʠ ʜʘ ʥʘʿʙʠʪʥʠʿʝ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʤʦʛʫ 

ʙʨʟʦ ʜʘ ʩʝ ʫʦʯʝ. 

 ʆʜ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪʦʚʠʭ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʚʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʫ ʪʨʝʙʘ ʧʦʤʝʪʫʪʠ SQL Server Reporting 

Services (SSRS), PerformancePoint ʢʘʦ ʜʝʦ SharePointa ʠ ʥʘʨʘʚʥʦ ɽʢʩʝʣ. ʅʦʚʠ ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪʦʚ 

ʧʨʦʠʟʚʦʜ ʟʘ ʚʠʟʫʝʣʠʟʘʮʠʿʫ ʟʦʚʝ ʩʝ Power BI. ɼʦ ʩʢʦʨʦ ʿʝ ʙʠʦ ʚʝʟʘʥ ʠʩʢˀʫʯʠʚʦ ʟʘ ɽʢʩʝʣ, ʢʘʦ 

ˁʝʛʦʚ ʜʦʜʘʪʘʢ, ʘ ʦʜ ʩʢʦʨʦ ʿʝ ʨʘʟʚʦʿ Power BI ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʝ ʧʨʝʤʝʰʪʝʥ ʫ ʧʦʩʝʙʥʝ ʘʧʣʠʢʘʮʠʿʝ: 

Power BI Desktop ʟʘ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ, ʠʟʜʨʘʜʫ ʤʦʜʝʣʘ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʠ ʨʘʟʚʦʿ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʠ 

Power BI Service ï cloud ʩʝʨʚʠʩ ʢʦʿʠ ʩʣʫʞʠ ʟʘ ʧʨʝʟʝʥʪʘʮʠʿʫ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ. 
 

ɿʘʢˀʫʯʘʢ 
 ʇʨʘʚʦʚʨʝʤʝʥʦ, ʧʨʝʮʠʟʥʦ ʠ ʧʨʝʛʣʝʜʥʦ ʠʟʚʝʰʪʘʚʘˁʝ ʧʦʩʪʘʿʝ ʩʚʝ ʚʘʞʥʠʿʝ ʢʘʢʦ ʩʝ 

ʧʦʚʝ˂ʘʚʘ ʢʦʣʠʯʠʥʘ ʜʦʩʪʫʧʥʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. ʆʜʘʙʨʘʪʠ ʧʨʘʚʝ ʧʦʜʘʪʢʝ, ʦʙʨʘʜʠʪʠ ʠʭ ʠ ʠʟʚʫ˂ʠ ʠʟ 

ˁʠʭ ʢˀʫʯʥʝ ʧʘʨʘʤʝʪʨʝ ʚʝʦʤʘ ʿʝ ʟʥʘʯʘʿʥʦ ʟʘ ʧʦʩʣʦʚʥʝ ˀʫʜʝ ʢʦʿʠ ʩʫ ʧʨʠʥʫʹʝʥʠ ʜʘ ʚʘʞʥʝ 

ʦʜʣʫʢʝ ʜʦʥʦʩʝ ʫ ʩʚʝ ʢʨʘ˂ʝʤ ʨʦʢʫ. ʅʘ ʩʨʝ˂ʫ ʠ ʨʘʟʚʦʿ ʘʣʘʪʘ ʟʘ ʢʨʝʠʨʘˁʝ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʧʨʘʪʠ ʦʚʘʿ 

ʪʨʝʥʜ. Data warehouse ʙʘʟʝ ʠʛʨʘʿʫ ʚʘʞʥʫ ʫʣʦʛʫ ʫ ʦʚʦʤ ʩʠʩʪʝʤʫ ʠ ʪʨʝʥʫʪʥʦ ʧʨʝʜʩʪʘˀʘʿʫ 

ʥʘʿʙʦˀʝ ʨʝʰʝˁʝ ʟʘ ʩʢʣʘʜʠʰʪʝˁʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ. 
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ʈɽɿʀʄɽ ʀɿ ʀɿɺɽʐʊɸɱɸ ʆ ɸʂʊʀɺʅʆʉʊʀʄɸ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ 

ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ ʆɼ 14 ʄɸɱɸ 2013. ɼʆ 16 ʄɸɱɸ 2017. ɻʆɼʀʅɽ 
 
ʅʘ ʨʝʜʦʚʥʠʤ ʛʦʜʠʰˁʠʤ ʩʢʫʧʰʪʠʥʘʤʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ 2014, 2015, ʠ 2016 

ʛʦʜʠʥʝ   ʨʘʟʤʘʪʨʘʥʠ ʩʫ ʛʦʜʠʰˁʠ ʠʟʚʝʰʪʘʿʠ ʦ ʨʘʜʫ ʢʦʿʝ ʩʫ ʧʦʜʥʦʩʠʣʠ ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʀʉ 

ʠ ʅʘʜʟʦʨʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʀʉ.  

ʋ   ʦʚʦʤ ʦʟʚʝʰʪʘʿʫ ʩʝ ʜʘʿʝ ʩʘʤʦ ʩʫʤʘʨʥʠ ʧʨʝʛʣʝʜ (ʨʝʟʠʤʝ) ʦʩʥʦʚʥʠʭ ʦʜʨʞʘʥʠʭ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʠ 

ʦʩʪʚʘʨʝʥʠʭ ʝʬʝʢʘʪʘ  ʫ ʧʝʨʠʦʜʫ ʦʜ 14.05 2013. ʜʦ 16.05.2017: 

 

ʆʜʨʞʘʥʠ ʩʫ ʥʘʫʯʥʦ ʩʪʨʫʯʥʠ ʩʢʫʧʦʚʠ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ  2013, ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ  2014, 

ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ  2015, ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ  2016 ʥʘ ʢʦʿʠʤʘ ʿʝ ʦʜʨʞʘʥʦ ʫʢʫʧʥʦ 24 ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ ʧʦ 

ʧʦʟʠʚʫ ʠ ʢʦʿʠʤʘ ʿʝ ʧʨʠʩʫʩʪʚʦʚʩʘʣʦ ʫʢʫʧʥʦ ʦʢʦ 360 ʫʯʝʩʥʠʢʘ. ʄʦʪʦ ʩʚʠʭ ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ ʿʝ ʙʠʦ  Ăʥʦʚʠ 

ʪʨʝʥʜʦʚʠ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘñ. 

ɼʦʜʝˀʝʥʝ ʩʫ ʧʣʘʢʝʪʝ ɼʀʉ  ʟʘ 2013, 2014, 2015 ʠ 2016 ʛʦʜʠʥʫ ʠ ˁʠʭ ʿʝ ʜʦʙʠʣʦ 15 ʧʦʿʝʜʠʥʘʮʘ ʠʣʠ 

ʢʦʤʧʘʥʠʿʘ. ʊʘʢʦʹʝ, ʜʦʜʝˀʝʥʦ ʿʝ ʠ 10 ʧʦʭʚʘʣʘ. ʉʚʠ ʥʘʛʨʘʹʝʥʠ ʨʘʜʦʚʠ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘʿʫ ʚʨʭʫʥʩʢʘ 

ʜʦʩʪʠʛʥʫ˂ʘ ʫ ʦʙʣʘʩʪʠ ʀʂʊ. 

ʋ ʧʨʦʪʝʢʣʦʤ ʧʝʨʠʦʜʫ ʦʜʨʞʘʥʦ ʿʝ ʫʢʫʧʥʦ   130  ʩʪʨʫʯʥʠʭ ʪʨʠʙʠʥʘ, ʦʢʨʫʛʣʠʭ ʩʪʦʣʦʚʘ, ʧʨʝʟʝʥʪʘʮʠʿʘ 

ʠ ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ ʩʘ ʦʢʦ  10.000 ʫʯʝʩʥʠʢʘ.  ʅʘ  ʦʚʠʤ ʩʢʫʧʦʚʠʤʘ ʩʫ ʧʨʦʤʦʚʠʩʘʥʝ ʥʘʿʥʦʚʠʿʝ ʀʂ 

ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʝ, ʜʦʤʘ˂ʘ ʀʂʊ ʨʝʰʝˁʘ ʠ ʨʘʟʤʘʪʨʘʥʘ ʘʢʪʫʝʣʥʘ ʧʠʪʘˁʘ ʠ ʧʨʦʙʣʝʤʠ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʧʨʠʤʝʥʘ ʀʂʊ ʫ 

ʉʨʙʠʿʠ.  ʉʘ ʧʦʿʝʜʠʥʠʭ ʩʢʫʧʦʚʘ ʫʧʫʯʝʥʠ ʩʫ ʧʨʝʜʣʦʟʠ ʠ ʧʨʝʧʦʨʫʢʝ ʥʘʜʣʞʥʠʤ ʦʨʛʘʥʠʤʘ ʠ 

ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘʤʘ.   

ɼʀʉ ʿʝ ʥʘ ʩʢʫʧʦʚʝ ʧʦʟʠʚʘʦ ʠ ʥʘʜʣʝʞʥʝ ʦʨʛʘʥʝ ʠ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʝ. ʇʨʝʜʩʪʘʚʥʠʮʠ ʄʠʥʠʩʪʘʨʩʪʚʘ ʟʘ 

ʪʨʛʦʚʠʥʫ, ʪʫʨʠʟʘʤ ʠ ʪʝʣʝʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʝ ʧʨʠʩʫʩʪʚʦʚʘʣʠ ʩʫ ʥʘ ʚʝ˂ʠʥʠ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ.  

ʇʨʦʮʝʥʘ ʿʝ ʜʘ ʩʝ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʦʤ ʪʨʠʙʠʥʘ ʠ ʦʢʨʫʛʣʠʭ ʩʪʦʣʦʚʘ ʜʦʧʨʠʥʦʩʠʣʦ ʘʬʠʨʤʠʩʘˁʫ ʫʣʦʛʝ ʀʂʊ ʫ 

ʜʨʫʰʪʚʫ, ʧʨʝʜʣʘʛʘˁʫ  ʧʦʣʠʪʠʢʝ ʠ ʫʩʚʘʿʘˁʫ ʧʦʜʩʪʠʮʘʿʥʠʭ ʤʝʨʘ .  

ʉʚʝʯʘʥʠ ʩʢʫʧ ʧʦʚʦʜʦʤ 40 ʛʦʜʠʥʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ  ʦʜʨʞʘʥ  ʿʝ 28.06.2013. 

ʉʥʠʤˀʝʥ ʿʝ ʬʠʣʤ Ă40 ʛʦʜʠʥʘ ɼʀʉñ, ʦʙʿʘʚˀʝʥʘ ʿʝ ʤʦʥʦʛʨʘʬʠʿʘ Ăɼʀʉ 1973-2013ñ. ʠ ʫʨʫʯʝʥʘ ʩʫ 

ʿʫʙʠʣʘʨʥʘ Ăʧʨʠʟʥʘˁʘ  40 ʛʦʜʠʥʘ ɼʀʉñ.  

ʇʨʚʠ Ăɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝñ  ʦʜʨʞʘʥ ʿʝ  18 ʥʦʚʝʤʙʨʘ 2016. ʫ ʀʥʩʪʠʪʫʪʫ ʄʠʭʘʿʣʦ ʇʫʧʠʥ 

ʈʝʜʦʚʥʦ ʿʝ ʦʜʨʞʘʚʘʥ ʩʘʿʪ www.dis.org.rs  ʠ ʦʥ ʠʤʘ ʢˀʫʯʥʫ ʫʣʦʛʫ ʫ ʥʘʿʘʚʠ ʠ ʢʦʤʝʥʪʘʨʠʩʘˁʫ ʩʚʠʭ 

ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ  ɼʀʉ. 

ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ  ʿʝ ʦʜ 2015. ʛʦʜʠʥʝ ʯʣʘʥ IFIP -ʘ (International Federation for 

Information Procesing) 

ʊʨʠʙʠʥʝ, ʧʨʦʤʦʮʠʿʝ, ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ ʠ ʦʢʨʫʛʣʠ  ʩʪʦʣʦʚʠ  ʦʜʨʞʘʚʘʥʠ ʩʫ ʇʨʠʚʨʝʜʥʦʿ ʢʦʤʦʨʠ ʉʨʙʠʿʝ, 

ʇʨʠʚʨʝʜʥʦʿ ʢʦʤʦʨʠ ɹʝʦʛʨʘʜʘ, ɼʦʤʫ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ ʠ ʄʘʰʠʥʩʢʦʤ ʬʘʢʫʣʪʝʪʫ. 

ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʠʤʘ ʠʤʝʠʣ ʣʠʩʪʫ ʩʘ ʦʢʦ 5.000 ʠʥʜʠʚʠʜʫʘʣʥʠʭ ʯʣʘʥʦʚʘ ʠ ʦʢʦ 50 

ʢʦʣʝʢʪʠʚʥʠʭ ʯʣʘʥʦʚʘ. 

ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʀʉ ʩʫ ʫ ʧʨʦʪʝʢʣʦʤ ʧʝʨʠʦʜʫ ʯʠʥʠʣʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢ ɼʀʉ, ʧʨʦʬ.ʜʨ 

ɼʨʘʛʘʥʘ ɹʝʯʝʿʩʢʠ ɺʫʿʘʢʣʠʿʘ ʧʦʪʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢ, ɺʣʘʜʘʥ ɸʪʘʥʘʩʠʿʝʚʠ˂, ʧʦʪʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢ, ɿʦʨʘʥ ʂʦʨʫʥʦʚʠ˂, 

ʩʝʢʨʝʪʘʨ ʠ ʯʣʘʥʦʚʠ:  ʧʨʦʬ.ʜʨ ɿʦʨʘ ʂʦˁʦʚʠ˂,  ʧʨʦʬ.ʜʨ ɼʨʘʛʘʥ ʄʠʣʠ˂ʝʚ, ʧʨʦʬ. ʜʨ ɼʝʿʘʥ ʈʘʥʯʠ˂, ʜʨ 

ɿʦʨʠʮʘ ʉʪʘʥʠʤʠʨʦʚʠ˂, ʜʨ ʊʘʤʘʨʘ  ɺʫʯʝʥʦʚʠ˂, ʜʨ ʄʠʣʘʥ ʇʘʨʦʰʢʠ,  ʤʨ ʈʘʜʠʚʦʿʝ ʌʠʣʠʧʦʚʠ˂, ʉʘʰʘ 

ʄʘʪʝʿʠ˂,   ʉʥʝʞʘʥʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂,  ɹʨʘʥʝ ʇʝʨʠ˂ ʅʘʪʘʰʘ ʀʰˀʘʤʦʚʠ˂,  ʉʘʰʘ  ʄʠʣʘʰʠʥʦʚʠ˂,  ʂʘʪʘʨʠʥʘ 

ɸʣʝʢʩʠ˂ ʠ ɼʨʘʛʘʥ  ʈʠʩʪʦʚʠ˂. 

ʏʣʘʥʦʚʠ ʅʘʜʟʦʨʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ ʩʫ ʙʠʣʠ: ʉʨʹʘʥ ʆʙʨʘʯʝʚʠ˂ ʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢ ʠ ʯʣʘʥʦʚʠ ɸʥʠʪʘ ʄʘˁʝʥʯʠ˂ ʠ 

ɫʫʨʦ ʏʫʯʢʦʚʠ˂. 

 

ɹʝʦʛʨʘʜ,  16. ʤʘʿ 2017.                                                    ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ 

 

 

 

 

 

 

http://www.dis.org.rs/


ʀɿɺɽʐʊɸɱ ʆ ʈɸɼʋ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ 

ʆɼ 17 ʄɸɱɸ 2016 ɼʆ 16 ʄɸɱɸ 2017. ɻʆɼʀʅɽ 

 

ʆʈɻɸʅʀɿɸʎʀɱɸ ʅɸʋʏʅʆ ʉʊʈʋʏʅʆɻ ʉʂʋʇɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2016. 

 

1. ʧʨʦʬ. ʜʨ ɺʝˀʢʦ ʄʠʣʫʪʠʥʦʚʠ˂ ʠ ʄʠʣʦʰ ʂʦʪʣʘʨ, ɽʣʝʢʪʨʦʪʝʭʥʠʯʢʠ ʬʘʢʫʣʪʝʪ ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ: 

ñDataFlow ʨʘʯʫʥʘʨʠ ʠ ʠʤʧʣʝʤʝʥʪʘʮʠʿʘ ʇʝʨʮʝʧʪʨʦʥ ʘʣʛʦʨʠʪʤʘò 

 

2. ʜʨ ʉʨʹʘʥ ʂʨʯʦ, ɼʋʅɸɺʅʝʪ: TagItSmart - ʰʪʘʤʧʘʥʠʤ ʩʝʥʟʦʨʠʤʘ ʜʦ ʀʥʪʝʨʥʝʪʘ ʩʪʚʘʨʠ.  

 

3. ʜʨ ʄʣʘʜʝʥ ʏʫʜʘʥʦʚ, ʌʘʢʫʣʪʝʪ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʦʥʠʭ ʥʘʫʢʘ ɹʝʦʛʨʘʜ: ñʐʠʨʠ ʜʨʫʰʪʚʝʥʠ ʫʪʠʮʘʿ 

ʨʘʟʚʦʿʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ï ʧʨʦʤʝʥʘ ʧʝʨʮʝʧʮʠʿʝ ʟʘʧʦʩʣʝʥʠʭ ʢʨʦʟ ʪʝʭʥʦʣʦʰʢʠ ʧʦʜʨʞʘʥʦ 

ʫʯʝˁʝò 

 

4. ʄʠʣʦʰ ʄʠʣʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʄʘʿʢʨʦʩʦʬʪ ʨʘʟʚʦʿʥʠ ʮʝʥʪʘʨ ʉʨʙʠʿʘ (MDCS): ñɹʘʟʝ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʫ 

ʦʙʣʘʢʫ ʠ SQL Azure ʙʘʟʘ ï ʧʦʛʣʝʜ ʫʥʫʪʨʘò 

 

5. ʤʨ ʉʨʹʘʥ ɸʪʘʥʘʩʠʿʝʚʠ˂, ComTrade: Ăʀʥʦʚʘʪʠʚʥʠ ʤʦʜʝʣʠ ʜʠʛʠʪʘʣʥʝ ʪʨʘʥʩʬʦʨʤʘʮʠʿʝ 

ʧʦʩʣʦʚʘˁʘ ʧʨʝʜʫʟʝ˂ʘ ï ʠʩʢʫʩʪʚʘ ʣʠʜʝʨʘñ 

 

6. ʉʘʰʘ ʄʠʣʠ˂, Asseco SEE: òʅʘʧʨʝʜʥʝ ʟʘʰʪʠʪʝ ʦʜ ʥʘʧʨʝʜʥʠʭ ʧʨʝʪˁʠò 

 

 

 ʈɽɼʆɺʅɸ ʉʂʋʇʐʊʀʅɸ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ 17.05.2016. 

ʈʝʜʦʚʘʥʘ ʩʢʫʧʰʪʠʥʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʿʝ ʦʜʨʞʘʥʘ 17 ʤʘʿʘ 2016. ʫ ʉʚʝʯʘʥʦʿ 

ʩʘʣʠ ɻʨʘʹʝʥʠʥʩʢʦʛ ʬʘʢʫʣʪʝʪʘ ʩʘ ʩʣʝʜʝ˂ʠʤ ʜʥʝʚʥʠʤ ʨʝʜʦʤ: 

1. ʀʟʙʦʨ ʨʘʜʥʠʭ ʪʝʣʘ 

2. ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʨʘʜʫ ɼʨʫʰʪʚʘ ʪʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʫ 2015 ʠ ʜʦ 17 ʤʘʿʘ 2016. ʛʦʜʠʥʝ 

3. ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦʤ ʧʦʩʣʦʚʘˁʫ ɼʨʫʰʪʚʘ ʪʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʫ 2015 ʛʦʜʠʥʠ. 

4. ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʅʘʜʟʦʨʥʦʛ ʠʜʙʦʨʘ ɼʀʉ ʦ ʨʘʜʫ ʫ 2015. 

5. ʇʣʘʥ ʨʘʜʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʪʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʫ 2016. 

6.ʌʠʥʘʥʩʠʿʩʢʠ ʧʣʘʥ ɼʨʫʰʪʚʘ ʪʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʫ 2016. 

7. ʀʟʙʦʨ ʥʝʢʦʣʠʢʦ ʥʦʚʠʭ ʯʣʘʥʦʚʘ ʋʧʨʘʚʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʪʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ. 

8. ʀʥʠʮʠʿʘʪʠʚʘ ʟʘ ʧʨʦʛʣʘʰʝˁʝ 18 ʥʦʚʝʤʙʨʘ ʟʘ ɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝ 

9. ʆʜʣʫʢʘ ʦ ʜʦʜʝʣʠ ʟʘʭʚʘʣʥʠʮʘ ʢʦʤʧʘʥʠʿʠ MSG Global Solution South East Europe ʠ 

ʄʘʪʝʤʘʪʠʯʢʦʿ ʛʠʤʥʘʟʠʿʠ ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ 

10. ʈʘʟʥʦ 

 

ɼɸʅ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʏɸʈɸ ʉʈɹʀɱɽ (18.ʥʦʚʝʤʙʘʨ 2016.) 

ʇʈʆɻʈɸʄ: 

 

13.00-13.10 ʆʪʚʘʨʘˁʝ ʩʢʫʧʘ ʠ ʧʦʟʜʨʘʚʠ ʛʦʩʪʠʿʫ 

13.10-13.25 Ăʎɽʈ 10-ʧʨʚʠ ʜʦʤʘ˂ʠ ʜʠʛʠʪʘʣʥʠ ʨʘʯʫʥʘʨñ ,  

 ʜʠʧʣ. ʠʥʛ. ɼʫʰʘʥ ʍʨʠʩʪʦʚʠ˂ 

13.25-13.40 ʈʘʟʚʦʿ ʠ ʥʦʚʠ ʀʊ ʧʨʦʠʟʚʦʜʠ ʫ ʀʥʩʪʠʪʫʪʫ ʄʠʭʘʿʣʦ ʇʫʧʠʥ,  

 ʧʨʦʬ. ʜʨ ʉʘˁʘ ɺʨʘʥʝʰ, ʜʠʨʝʢʪʦʨʢʘ ʀʥʩʪʠʪʫʪʘ ʄʠʭʘʿʣʦ ʇʫʧʠʥ 

13.40-13.55 ʉʪʘˁʝ ʠ ʧʨʦʙʣʝʤʠ ʫ ʧʨʠʤʝʥʘʤʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʫ ʉʨʙʠʿʠ,  

 ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʠʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ 

13.55-14.10 ʉʪʘˁʝ ʠ ʧʨʦʙʣʝʤʠ ʫ ʩʝʢʪʦʨʫ ʧʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʘ ʫ ʉʨʙʠʿʠ 

 ʄʠʣʦʚʘʥ ʄʘʪʠʿʝʚʠ˂, ʄʠʥʝʢʦ 



ʅʘʢʦʥ ʩʚʝʯʘʥʦʛ ʩʢʫʧʘ ʦʜʨʞʘʥ ʿʝ ʢʦʢʪʝʣ. 

ʉʢʫʧ ʿʝ ʦʜʨʞʘʥ ʫ ʀʥʩʪʠʪʫʪʫ ʄʠʭʘʿʣʦ ʇʫʧʠʥ, ɹʝʦʛʨʘʜ, ɺʦʣʛʠʥʘ 15.  

 

ɼʆɹʀʊʅʀʎʀ ʇʃɸʂɽʊɸ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ 

ɿɸ 2016. ɻʆɼʀʅʋ (07.04.2016.) 

 

ʇʣʘʢʝʪʘ ʟʘ ʠʥʦʚʘʪʠʚʥʫ ʧʨʠʤʝʥʫ ʀʂʊ ʫ ʧʦʩʣʦʚʥʦʤ ʦʢʨʫʞʝˁʫ: 

Å ʇʦʚʝʨʝʥʠʢ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʦʜ ʿʘʚʥʦʛ ʟʥʘʯʘʿʘ ʠ ʟʘʰʪʠʪʫ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦ ʣʠʯʥʦʩʪʠ 

ʇʆʈʊɸʃ ʆʊɺʆʈɽʅʀʍ ʇʆɼɸʊɸʂɸ (data.poverenik.rs ʠ otvorenipodaci.poverenik.rs) 

 

ʇʣʘʢʝʪʝ ʟʘ ʨʘʟʚʠʿʝʥ ʠ ʧʨʠʤʝˁʝʥ ʭʘʨʜʚʝʨʩʢʠ ʠʣʠ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠ ʧʨʦʠʟʚʦʜ: 

Å ĂxCube International 

xZone Smart Cityñ ʩʦʬʪʚʝʨ, ʭʘʨʜʚʝʨ ʠ ʧʣʘʪʬʦʨʤʘ ʟʘ ĂSmart Cityñ ʨʝʰʝˁʘ 

Å ɼʋʅɸɺʅɽʊ ʜʦʦ ʅʦʚʠ ʉʘʜ 

ĂagroNET Solutions, cityNET Solutions ï ekoNETñ 

 

ʇʣʘʢʝʪʘ ʟʘ ʨʘʟʚʠʿʝʥʫ ʠ ʧʨʠʤʝˁʝʥʫ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʢʫ ʫʩʣʫʛʫ: 

Å ʉʣʘʚʢʦ ɺʫʿʥʦʚʠ˂ 

ñExcel kuhinjicaò, ʨʝʮʝʧʪʠ ʟʘ ʫʩʧʝʰʥʝ ʪʘʙʝʣʘʨʥʝ ʧʨʦʨʘʯʫʥʝ (www.excelk.com) 

 

ɾʠʨʠ ʿʝ ʟʘʢˀʫʯʠʦ ʜʘ ʩʝ ʜʦʜʝʣʝ ʪʨʠ ʇʆʍɺɸʃɽ ʠ ʪʦ: 

Å ɱʇ ʉʨʙʠʿʘʰʫʤʝ ɹʝʦʛʨʘʜ 

ʀʥʪʝʨʥʝʪ ʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʘ ʫ ɱʇ ʉʨʙʠʿʘʰʫʤʝ 

Å ĂSpiceFactory d.o.o.ñ 

ʂʦʥʮʝʧʪ ï ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠ ʧʨʦʠʟʚʦʜ 

Å ʀʚʘ ʃʘʟʦʚʠ˂ 

ʄʦʜʝʣʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʢʦʜ ʩʠʩʪʝʤʘ ʧʨʝʧʦʨʫʢʘ ï ʤʦʥʦʛʨʘʬʠʿʘ 

 

ʆʈɻɸʅʀɿɸʎʀɱɸ ʉʊʈʋʏʅʀʍ ʊʈʀɹʀʅɸ, ʆʂʈʋɻʃʀʍ ʉʊʆʃʆɺɸ, ʇʈɽɼɸɺɸɳɸ ʀ 

ʇʈɽɿɽʅʊɸʎʀɱɸ ʆɼ 17.05.2016 ɼʆ 16.05.2017. 

 

ʉʢʫʧʦʚʠ ʩʫ ʦʜʨʞʘʚʘʥʠ ʫ ʇʨʠʚʨʝʜʥʦʿ ʢʦʤʦʨʠ ʉʨʙʠʿʝ, ʇʨʠʚʨʝʜʥʦʿ ʢʦʤʦʨʠ ɹʝʦʛʨʘʜʘ, ɼʦʤʫ 

ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ ʠ ʄʘʰʠʥʩʢʦʤ ʬʘʢʫʣʪʝʪʫ ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂ ɹʝʦʛʨʘʜʘ 

ʈʦʙʦʪʠ ʩʪʠʞʫ (30.05.2016.) 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʂʦʩʪʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʜʨ ɸʣʝʢʩʘʥʜʘʨ ʈʦʜʠ˂ ʠ ɸʣʝʢʩʘʥʜʘʨ ɺʠʜʦʿʢʦʚʠ˂ 

ʤoʜʝʨʘʪʦʨʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ʉʪʝʚʘʥ ʆʙʨʘʜʦʚʠ˂, ʇʂɹ 

ʊʨʠʙʠʥʘ ʫ ɼʦʤʫ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ 

ɿʘʚʠʩʥʦʩʪ ʦʜ ʀʂʊ (02.06.2016.) 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʜʨ ɿʦʨʘʥ ʄʠʣʠʚʦʿʝʚʠ˂, ʄʠʣʘʥ ʄʠʰʠ˂, ʄʠˀʘʥʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂ ʠ ʂʘʪʘʨʠʥʘ ɸʣʝʢʩʠ˂ 

ʤʦʜʝʨʘʪʦʨ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂʉ 

ʈʘʟʚʦʿ ʝʊʨʛʦʚʠʥʝ ʠ ʥʝʢʝ ʤʘʣʝ ʧʨʝʧʨʝʢʝ 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ɾʝˀʢʦ ʈʘʢʠ˂, ʉʥʝʞʘʥʘ ʄʘʨʫʰʠ˂, ʅʝʙʦʿʰʘ ɫʫʨʠ˂, ɺʣʘʜʠʤʠʨ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, 

ɸʣʝʢʩʘʥʜʘʨ ɹʠʨʦʚˀʝʚ, ɾʘʨʢʦ ʇʪʠʯʝʢ, ʉʣʦʙʦʜʘʥ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ʊʘʪʿʘʥʘ ʄʘʤʫʣʘ, ʄʠʣʦʰ 

ʈʘʜʫʣʦʚʠ˂, ɹʨʘʥʠʩʣʘʚ ʇʦʧʦʚʠ˂ ʠ ʄʠˀʘ ɺʫʢʦʚʠ˂ 

ʚʦʜʠʪʝˀʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ɱʝʣʝʥʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʇʂʉ 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂɹʝʦʛʨʘʜʘ (07.07.2016.) 



ʉʘʚʨʝʤʝʥʘ ʀʊ ʨʝʰʝˁʘ ʟʘ ʧʦʩʣʦʚʥʫ ʠʥʪʝʣʠʛʝʥʮʠʿʫ 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʅʠʥʘ ʃʦʟʦ, ʜʨ ʉʦˁʘ ʀʰˀʘʤʦʚʠ˂, ʉʣʘʚʢʦ ɺʫʿʥʦʚʠ˂, ʉʣʘʚʠʰʘ ɫʫʢʘʥʦʚʠ˂ ʠ 

ʄʠʣʘʥ ɫʫʨʝʪʘʥʦʚʠ˂ 

ʤʦʜʝʨʘʪʦʨʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ʉʪʝʚʘʥ ʆʙʨʘʜʦʚʠ˂, ʇʂɹ 

 

ʪʨʠʙʠʥʘ (8 ʿʫʣʘ 2016.) 

ʊɽʉʃɸ ʯʦʚʝʢ 21 ʚʝʢʘ  

ʧʦʚʦʜʦʤ 100 ʛʦʜʠʥʘ ʦʜ ʨʦʹʝˁʘ ʅʠʢʦʣʝ ʊʝʩʣʝ ʠ ɼʘʥʘ ʥʘʫʢʝ ʈʝʧʫʙʣʠʢʝ ʉʨʙʠʿʝ 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʧʨʦʬ.ʜʨ ʄʘʨʢʦ ʀʚʝʪʠ˂, ʜʨ ʇʝʪʘʨ ʂʦʯʦʚʠ˂ ʠ ʄʠʣʦʿʝ ʇʦʧʦʚʠ˂ 

ʤʦʜʝʨʘʪʦʨ: ʤʨ ʈʘʜʠʚʦʿʝ ʌʠʣʠʧʦʚʠ˂, ɼʀʉ 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂʉ (14. ʿʫʣʘ 2016.) 

ʈʘʟʚʦʿ ʠʥʜʫʩʪʨʠʿʝ 4.0 ʫ ʉʨʙʠʿʠ  
ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʉʘʚʘ ʉʘʚʠ˂, ʄʠʭʘʠʣʦ ɺʝʩʦʚʠ˂, ʧʨʦʬ.ʜʨ ʇʝʪʘʨ ʇʝʪʨʦʚʠ˂, ʜʨ ɸʣʝʢʩʘʥʜʘʨ ʈʦʜʠ˂, 

ʄʘʨʢʦ ʅʠʢʦʣʠ˂, ɺʣʘʜʘʥ ɸʪʘʥʘʩʠʿʝʚʠ˂, ɼʘʨʢʦ ʄʘʥʜʠ˂ ʠ ʄʘʿʘ ʇʝʿʯʠ˂ 

ʚʦʜʠʪʝˀʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ɱʝʣʝʥʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʇʂʉ 

 

ʪʨʠʙʠʥʘ ʫ ɼʦʤʫ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ (1. ʩʝʧʪʝʤʙʘʨ 2016.) 

ɿʘʰʪʦ ʿʝ ʣʦʚ ʥʘ ʧʦʢʝʤʦʥʝ ʦʙʫʟʝʦ ʮʝʠ ʩʚʝʪ? 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʉʪʝʬʘʥ ʇʝʪʨʦʚʠ˂, ʃʠʟʘ ʇʠʰʯʝʚʠ˂ ʠ ɸʨʚʠʥ ʂʘʤʙʝʨʠ 

ʚʦʜʠʪʝˀ: ʜʨ ʇʝʪʘʨ ʂʦʯʦʚʠ ˂

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂʉ (22. ʩʝʧʪʝʤʙʘʨ 2016.) 

ʉʪʘʥʜʘʨʜʠʟʘʮʠʿʘ ʘʜʨʝʩʥʠʭ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʫ ʉʨʙʠʿʠ 

ʋʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʉʘʚʘ ʉʘʚʠ˂, ɼʘʥʢʘ ɻʘʨʠ˂, ʅʠʥʦʩʣʘʚ ʄʠʪʨʠ˂, ɼʫʰʘʥ ʉʪʦʿʘʥʦʚʠ˂, ɲʠˀʘʥ 

ɫʦʨʹʝʚʠ˂, ʄʠʣʠʚʦʿʝ ɻʨʙʦʚʠ˂, ɼʨʘʛʘʥ ɺʫʢʩʘʥʦʚʠ˂, ʄʠʣʘʥ ɱʝʣʠʩʘʚʘʮ, ɱʦʚʦ ʉʘʤʘʨ˅ʠ˂, ɲʠˀʘ 

ɹʝʣʫʩʘ 

ʚʦʜʠʪʝˀʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ɱʝʣʝʥʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʇʂʉ 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʂʣʫʙʫ ʧʦʩʣʘʥʠʢʘ (20. ʦʢʪʦʙʘʨ 2016.) 

ɿʘʰʪʠʪʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʠʭ ʩʠʩʪʝʤʘ ʜʨʞʘʚʥʠʭ ʦʨʛʘʥʘ  

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ɼʫʰʘʥ ɹʝʨʜʠ˂, ɼʝʿʘʥ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂ 

ʤʦʜʝʨʘʪʠʨʠ: ʉʘʰʘ ʄʠʣʘʰʠʥʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ɺʣʘʜʘʥ ʂʦʿʘʥʠ˂ , ʄʇɿɾʉ 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂɹʛʜ (28. ʦʢʪʦʙʘʨ 2016.) 

ʈɸɿɺʆɱ ʀʅʌʆʈʄɸʎʀʆʅʆɻ ʉʀʉʊɽʄɸ ɿɼʈɸɺʉʊɺɸ  

ʋʚʦʜʥʠʯʘʨ: ʧʨʦʬ.ʜʨ ɹʝʨʠʩʣʘʚ ɺʝʢʠ˂, ʄʠʨʦʩʣʘʚ ʇʝʚʘʮ, ʄʘʨʢʦ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʜʨ ɹʨʘʥʢʦ 

ʄʘʨʦʚʠ˂, ʜʨ ʀʚʘʥ ʀʚʘʥʦʚʠ˂, ɼʫʰʠʮʘ ʄʘʪʠʿʝʚʠ˂, ʧʨʠʤ. ʜʨ ɼʨʘʛʘʥʘ ʊʨʠʬʫʥʦʚʠ˂-ɹʘʣʘʥʦʚʠ˂, 

ɼʫʙʨʘʚʢʘ ʄʠˀʫʰ, ʄʠʣʝʥʢʦ ʄʠʪʨʦʚʠ˂ 

ʚʦʜʠʪʝˀʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ʉʪʝʚʘʥ ʆʙʨʘʜʦʚʠ˂, ʇʂɹ 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ɼʦʤʫ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ (03. ʥʦʚʝʤʙʘʨ 2016.) 

ɹʫʜʫ˂ʥʦʩʪ ʜʠʛʠʪʘʣʥʠʭ ʤʫʣʪʠʤʝʜʠʿʘʣʥʠʭ ʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʘ  

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ɼʨʘʛʦʨʘʜ ʄʠʣʦʚʘʥʦʚʠ˂ ʠ ɸʣʝʢʩʘʥʜʘʨ ʃʫʠ ʊʠʜʦʨʦʚʠ˂ 

 

ʆʂʈʋɻʃʀ ʉʊʆʃʆɺʀ ʀ ʊʈʀɹʀʅɽ ʋ 2017. ɻʆɼʀʅʀ (ʜʦ 16 ʤʘʿʘ 2017.) 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ɼʦʤʫ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ (24. ʿʘʥʫʘʨ 2017.) 

ʈʘʟʣʦʟʠ ʟʘ ʠ ʧʨʦʪʠʚ ʙʠʪʢʦʠʥ  

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨ: ʧʨʦʬ. ʜʨ ɺʦʿʢʘʥ ɺʘʩʢʦʚʠ˂  

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂʉ (27. ʿʘʥʫʘʨ 2017.) 



ʉʪʘˁʝ ʫ ʀʂʊ ʠ ʢʘʢʦ ʩʝ ʦʥʦ ʤʦʞʝ ʫʥʘʧʨʝʜʠʪʠ 

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ɺʫʢʘʰʠʥ ɻʨʦʟʜʠ˂, ʉʪʝʬʘʥ ɹʘ˅ʘ, ʄʠʣʘʥ ɼoʙʨʠʿʝʚʠ˂, ʀʚʘʥʘ ʄʘʨʿʘʥʦʚʠ˂, 

ʄʠʣʦʚʘʥ ʄʘʪʠʿʝʚʠ˂, ʉʥʝʞʘʥʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ʄʠʣʘʥ ʐʦʣʘʿʘ, ʅʝʙʦʿ ʰʘ ɹʿʝʣʦʪʦʤʠ˂, ɼʨʘʛʘʥ ʀʣʠ˂ 

ʤʦʜʝʨʘʪʦʨʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ɱʝʣʝʥʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʇʂʉ 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʥʘ ʄʘʰʠʥʩʢʦʤ ʬʘʢʫʣʪʝʪʫ (21 ʬʝʙʨʫʘʨ 2017.) 

ʈʘʟʣʦʟʠ ʟʘ ʠ ʧʨʦʪʠʚ ʙʠʪʢʦʠʥʘ  

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʧʨʦʬ. ʜʨ ɺʦʿʢʘʥ ɺʘʩʢʦʚʠ˂, ɸʣʝʢʩʘʥʜʘʨ ʄʘʪʘʥʦʚʠ˂, ɾʘʨʢʦ ʇʪʠʯʝʢ, ɼʨʘʛʘʥʘ 

ʉʪʘʥʠ˂ ʠ ɼʝʿʘʥ ɼʝʚʠ˂ 

ʚʦʜʠʪʝˀʠ:  ɿʦʨʘʥ ʉʪʘʥʦʿʝʚʠ˂ ʠ ʜʨ ʇʝʪʘʨ ʂʦʯʦʚʠ˂ 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ʇʂʉ (3. ʤʘʨʪ 2017.) 

ʉʤʘˁʠʪʠ ʩʠʚʫ ʝʢʦʥʦʤʠʿʫ ʫ ʦʙʣʘʩʪʠ ʀʂʊ  

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʉʘʚʘʉʘʚʠ˂ (ʄʊʊ), ɺʫʢʘʰʠʥ ɻʨʦʟʜʠ˂ (ʄɼʋʃʉ), ɱʝʣʝʥʘ ɼʨʘʛʦʿʣʦʚʠ˂ ʠ ʉʪʝʬʘʥ 

ɲʫʰʠ˂ (ʄʌ), ɼʫʰʘʥ ʇʦʟʥʘʥʦʚʠ˂ (ɹʝʣʠʪ), ʄʠʣʘʥ ʐʦʣʘʿʘ (ɺʦʿ ʚʦʹʘʥʩʢʠ ʀʊ ʢʣʘʩʪʝʨ) 

ʤʦʜʝʨʘʪʦʨʠ: ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɼʀʉ ʠ ɱʝʣʝʥʘ ɱʦʚʘʥʦʚʠ˂, ʇʂʉ 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ ʫ ɼʦʤʫ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜʘ (22. mart 2017.) 

IoT (Internet of Things-Internet stvari)  ʚʠʰʝ ʦʜ ʫʨʝʹʘʿʘ ʫ ʚʝʟʠ   

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʜʨ ʉʨʹʘʥ ʂʨʯʦ (ɼʫʥʘʚ ʅʝʪ), ʋʨʦʰ ʊʦʤʘʥʦʚʠ˂ (ɽuroIIC), ʉʘʰʘ ʂʣʦʧʘʥʦʚʠ˂ 

(Meinfluks), ɱʘʥʢʦ ʀʩʠʜʦʨʠʚʠ˂ (Meinfluks) 

ɺʦʜʠʪʝˀ: ʜʨ ʇʝʪʘʨ ʂʦʯʦʚʠ˂ 

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ (28. ʤʘʨʪ 2017.) 

ɸʢʪ ʦ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ-ɿʘʢʦʥ ʦ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʿ ʙʝʟʙʝʜʥʦʩʪʠ  

ʫʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʉʘʚʘ ʉʘʚʠ˂, ʜʨ ɺʣʘʜʠʮʘ ʊʠʥʪʦʨ, ɸʣʝʢʩʘʥʜʨʘ ʈʠʩʪʠ˂, ɼʨʘʛʘʥ ɱʝʨʝʤʠ˂, ɺʣʘʜʘʥ 

ʂʦʿʘʥʠ˂, ʈʘʜʝ ɼʨʘʛʦʚʠ˂ 

ʄʦʜʝʨʘʪʦʨ: ʉʘʰʘ ʄʠʣʘʰʠʥʦʚʠ˂  

 

ʦʢʨʫʛʣʠ ʩʪʦ (26.ʘʧʨʠʣ 2017.) 

ʅʦʚʠ ʤʦʜʝʣ ɿʘʢʦʥʘ ʦ ʟʘʰʪʠʪʠ ʧʦʜʘʪʘʢʘ ʦ ʣʠʯʥʦʩʪʠ  

ʋʚʦʜʥʠʯʘʨʠ: ʄʘʿʘ ɺʝʣʠʯʢʦʚʠ˂, ʉʣʦʙʦʜʘʥ ʄʘʨʢʦʚʠ˂, ɾʘʨʢʦ ʇʪʠʯʝʢ, ʄʠʣʘʥ ʄʠʰʠ˂ 

 

 

ɺɽɹ ʉɸɱʊ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ  

ɺʝʙ ʩʘʿʪ ɼʀʉ www.dis.org.rs / ʜʠʩ.ʦʨʛ.ʩʨʙ ʿʝ ʫ ʪʦʢʫ 2016. ʠʤʘʦ ʦʢʦ 5.500 ʿʝʜʠʥʩʪʚʝʥʠʭ 

ʧʦʩʝʪʠʣʘʮʘ ʠ ʦʢʦ 12.000 ʧʨʝʛʣʝʜʘ. ʉʘʿʪ ʙʝʣʝʞʠ ʢʦʥʩʪʘʥʪʥʠ ʨʘʩʪ ʛʣʝʜʘʥʦʩʪʠ ʘ ʧʨʠʤʝʪʥʘ ʿʝ ʠ 

ʧʦʚʝ˂ʘʥʘ ʛʣʝʜʘʥʦʩʪ ʥʘ ʜʨʫʰʪʚʝʥʠʤ ʤʨʝʞʘʤʘ, ʢʦʿʘ ʥʝ ʫʣʘʟʠ ʫ ʥʘʧʨʝʜ ʥʘʚʝʜʝʥʫ ʙʨʦʿʢʫ. 

ʆʙʟʠʨʦʤ ʜʘ ʩʝ ʚʝʩʪʠ ʩʘ ʥʘʰʝʛ ʩʘʿʪʘ ʘʫʪʦʤʘʪʩʢʠ ʦʙʿʘʚˀʫʿʫ ʥʘ Facebook, Twitter ʠ LinkedIn 

ʧʨʦʬʠʣʫ ɼʨʫʰʪʚʘ, ʟʥʘʯʘʿʘʥ ʙʨʦʿ ʧʨʘʪʠʣʘʮʘ ʚʝʩʪʠ ʩʘ ʥʘʰʝʛ ʩʘʿʪʘ ʧʨʘʪʠ ʩʘʤʦ ʥʘ ʜʨʫʰʪʚʝʥʠʤ 

ʤʨʝʞʘʤʘ. 

ʅʘ ʩʘʿʪʫ ʩʝ ʨʝʜʦʚʥʦ ʧʨʝʜʩʪʘʚˀʘʿʫ ʧʨʝʜʩʪʦʿʝ˂ʝ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ, ʦʙʿʘʚˀʫʿʫ ʟʘʢˀʫʯʮʠ ʩʘ ʩʢʫʧʦʚʘ, 

ʥʘʿʘʚˀʫʿʫ ʀʊ ʩʢʫʧʦʚʠ ʠ ʩʣ. ʉʘʿʪ ʩʝ ʭʦʩʪʫʿʝ ʢʦʜ Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɽ ʘ.ʜ.ñ ʘ ʦʜʨʞʘʚʘ ʛʘ 

ĂYutro.comñ 

 

ʉɸʈɸɼɳɸ ʉɸ ɼʈʋɻʀʄ ʆʈɻɸʅʀɿɸʎʀɱɸʄɸ 

ʄʘʥʜʘʪʘʨʫ ʟʘ ʩʘʩʪʘʚ ʥʦʚʝ ɺʣʘʜʝ ʫʧʫ˂ʝʥ ʿʝ 5 ʤʘʿʘ 2016. ʧʨʝʜʣʦʛ ʜʘ ʩʝ ʘʜʝʢʚʘʪʥʠʿʝ ʨʝʛʫʣʠʰʫ 

ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʜʨʞʘʚʥʠʭ ʦʨʛʘʥʘ ʠ ʥʘʜʣʝʞʥʦʩʪʠ ʫ ʦʙʣʘʩʪʠ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʛ ʜʨʫʰʪʚʘ. 

ʇʨʝʜʣʦʞʝʥʦ ʿʝ ʦʙʨʘʟʦʚʘˁʝ ʄʠʥʠʩʪʘʨʩʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ ʜʨʫʰʪʚʦ ʢʦʿʝ ʙʠ ʙʠʣʦ ʥʘʜʣʝʞʥʦ 

ʟʘ ʧʨʘ˂ʝˁʝ ʩʪʘˁʘ ʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʤ ʜʨʫʰʪʚʫ, ʧʨʝʜʣʘʛʘˁʝ ʠ ʧʨʠʤʝʥʫ ʧʨʦʧʠʩʘ, ʨʘʟʚʦʿ ʠ 



ʧʨʠʤʝʥʫ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʠ ʝʣʝʢʪʨʦʥʩʢʠʭ ʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʘ, ʨʘʟʚʦʿ ʝʋʧʨʘʚʝ ʠ ʢʦʦʨʜʠʥʘʮʠʿʫ ʩʚʠʭ 

ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʜʨʞʘʚʥʠʭ ʦʨʛʘʥʘ ʫ ʦʙʣʘʩʪʠ ʨʘʟʚʦʿʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʛ ʜʨʫʰʪʚʘ ʫ ʉʨʙʠʿʠ 

ʇʨʝʜʣʦʛ ʜʘ ʩʝ ʭʠʪʥʦ ʥʘʩʪʘʚʝ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʥʘ ʧʨʠʧʨʝʤʘʤʘ ʜʘ ʩʝ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʘ ʫʚʝʜʝ ʢʘʦ 

ʦʙʘʚʝʟʥʠ ʧʨʝʜʤʝʪ ʫ ʦʩʥʦʚʥʦʤ ʦʙʨʘʟʦʚʘˁʫ ʿʝ ʫʧʫʝ˂ʥ 14. ʿʫʣʘ 2016. ɸʧʝʣ ʿʝ ʜʦʩʪʘʚˀʝʥ 

ʧʨʝʤʠʿʝʨʫ ɸʣʝʢʩʘʥʜʨʫ ɺʫʯʠ˂ʫ, ʈʘʩʠʤʫ ɲʘʿʠ˂ʫ, ʤʠʥʠʩʪʨʫ ʜʨ ʉʨʹʘʥʫ ɺʝʨʙʠ˂ʫ, ʄʫʘʤʝʨʫ 

ɿʫʢʦʨʣʠ˂ʫ ʠ ʧʨʦʬ. ʜʨ ɸʣʝʢʩʘʥʜʨʫ ʃʠʧʢʦʚʩʢʦʤ, ʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢʫ ʅʘʮʠʦʥʘʣʥʦʛ ʧʨʦʩʚʝʪʥʦʛ ʩʘʚʝʪʘ. 

ʉʘʨʘʜˁʘ ʩʘ ɽʚʨʦʧʩʢʠʤ ʧʦʢʨʝʪʦʤ ʫ ʉʨʙʠʿʠ ʩʝ ʦʜʚʠʿʘʣʘ ʫ ʦʢʚʠʨʫ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʅʘʮʠʦʥʘʣʥʦʛ 

ʢʦʥʚʝʥʪʘ ʟʘ ɽʚʨʦʧʩʢʫ ʫʥʠʿʫ, ʦ ʯʝʤʫ ʿʝ ʧʦʪʧʠʩʘʥ ʫʛʦʚʦʨ ʦ ʧʘʨʪʥʝʨʩʢʦʿ ʩʘʨʘʜˁʠ. ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ 

ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʿʝ ʢʦʦʨʜʠʥʠʨʘʣʦ ʨʘʜ ʈʘʜʥʝ ʛʨʫʧʝ ʅʘʮʠʦʥʘʣʥʦʛ ʢʦʥʚʝʥʪʘ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10 

(ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ ʜʨʫʰʪʚʦ ʠ ʤʝʜʠʿʠ).  

ʈʘʩʠʤʫ ɲʘʿʠ˂ʫ, ʧʦʪʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢʫ ɺʣʘʜʝ ʠ ʄʣʘʜʝʥʫ ʐʘʨʯʝʚʠ˂ʫ, ʤʠʥʠʩʪʨʫ ʧʨʦʩʚʝʪʝ ʠ ʥʘʫʢʝ, 

ʫʧʫʯʝʥʘ ʿʝ 29. ʘʚʛʫʩʪʘ 2016. ʠʥʠʮʠʿʘʪʠʚʘ ʜʘ ʰʢʦʣʝ ʫʢˀʫʯʝ ʫ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʄʝʹʫʥʘʨʦʜʥʝ 

ʥʝʜʝˀʝ ʟʘ ʧʨʦʤʦʮʠʿʫ ʨʘʯʫʥʘʨʩʢʦʛ ʧʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʘ ( Code Week). 

ɸʩʩ ʜʨ ɿʣʘʪʠʙʦʨʫ ʃʦʥʯʘʨʫ, ʤʠʥʠʩʪʨʫ ʟʜʨʘʚˀʘ, ʜʦʩʪʘʚˀʝʥ ʿʝ ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʩʘ ʦʢʨʫʛʣʦʛ ʩʪʦʣʘ 

Ăʈʘʟʚʦʿ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ ʫ ʟʜʨʘʚʩʪʚʫñ (23.11.2016.). 

ʅʘʢʦʥ ʩʧʨʦʚʝʜʝʥʝ ʿʘʚʥʝ ʜʝʙʘʪʝ, ʄʠʥʠʩʪʘʨʩʪʚʫ ʟʘ ʪʨʛʦʚʠʥʫ, ʪʫʨʠʟʘʤ ʠ ʪʝʣʝʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʝ ʩʫ 

ʜʦʩʪʘʚˀʝʥʝ ʇʨʠʤʝʜʙʝ ʥʘ ɿʘʢʦʥ ʦ ʝʣʝʢʪʨʦʥʩʢʦʤ ʜʦʢʫʤʝʥʪʫ, ʝʣʝʢʪʨʦʥʩʢʦʿ ʠʜʝʥʪʠʬʠʢʘʮʠʿʠ 

ʠ ʫʩʣʫʛʘʤʘ ʦʜ ʧʦʚʝʨʝˁʘ ʫ ʝʣʝʢʪʨʦʥʩʢʦʤ ʧʦʩʣʦʚʘˁʫ. 

ʇʨʝʧʦʨʫʢʝ ʋʥʘʧʨʝʜʠʪʠ ʧʨʠʤʝʥʝ ʀʂʊ ʫ ʉʨʙʠʿʠ, ʥʘʢʦʥ ʠʩʪʦʠʤʝʥʦʛ ʦʢʨʫʛʣʦʛ ʩʪʦʣʘ, ʩʫ 

ʜʦʩʪʘʚˀʝʥʝ 22. ʤʘʨʪʘ 2017: ʧʨʝʤʠʿʝʨʫ ɸʣʝʢʩʘʥʜʨʫ ɺʫʯʠ˂ʫ, ʧʦʪʧʨʝʜʩʝʜʥʠʢʫ ɺʣʘʜʝ ʈʘʩʠʤʫ 

ɲʘʿʠ˂ʫ, ʤʠʥʠʩʪʘʨʢʠ ɸʥʠ ɹʨʥʘʙʠ˂, ʜʨʞʘʚʥʦʿ ʩʝʢʨʝʪʘʨʢʠ ʊʘʪʿʘʥʠ ʄʘʪʠ˂ ʠ ʧʦʤʦ˂ʥʠʢʫ 

ʤʠʥʠʩʪʨʘ ʉʘʚʠ ʉʘʚʠ˂ʫ. 

 

ʏʃɸʅʉʊɺʆ ʋ IFIP (International Federation for Information Processing) 

ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʿʝ ʢʨʘʿʝʤ 2015. ʧʦʩʪʘʣʦ ʯʣʘʥ IFIP-ʘ ʠ ʧʨʝʜʩʪʘʚʥʠʢ ʿʝ ʉʨʙʠʿʝ 

ʫ ʪʦʿ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʠ. ʇʨʝʢʦ IFIP-ʘ ʜʦʙʠʿʘʤʦ ʜʨʘʛʦʮʝʥʝ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʿʝ ʦ ʘʢʪʫʝʣʥʠʤ ʀʂʊ 

ʩʚʝʪʩʢʠʤ ʪʨʝʥʜʦʚʠʤʘ ʫ ʩʚʝʪʫ ʠ ʧʦʚʨʝʤʝʥʦ ʰʘˀʝʤʦ ʚʝʩʪʠ ʦ ʧʦʿʝʜʠʥʠʤ ʥʘʰʠʤ ʨʝʟʫʣʪʘʪʠʤʘ. 

ʅʝʜʦʩʪʘʪʘʢ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʠʭ ʩʨʝʜʩʪʘʚʘ ʦʛʨʘʥʠʯʘʚʘ ʥʘʰʝ ʫʯʝʰ˂ʝ ʫ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠʤʘ IFIP-ʘ. 

ʏʣʘʥʘʨʠʥʫ ʟʘ 2016. ʛʦʜʠʥʫ ʥʘʤ ʿʝ ʧʣʘʪʠʣʘ ʢʦʤʧʘʥʠʿʘ MSG Global Solutions South East Europe. 

 

ʈɸɼʅɸ ɻʈʋʇɸ ʅɸʎʀʆʅɸʃʅʆɻ ʂʆʅɺɽʅʊɸ ɿɸ ɽɺʈʆʇʉʂʋ ʋʅʀɱʋ, ɿɸ 

ʀʅʌʆʈʄɸʎʀʆʅʆ ɼʈʋʐʊɺʆ ʀ ʄɽɼʀɱɽ 

ʋ 2016. ʛʦʜʠʥʠ ʦʜʨʞʘʥʘ ʩʫ ʜʚʘ ʩʘʩʪʘʥʢʘ ʈɻ ʅʂ ɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10 (11.05.2016 ʠ 30.11.2016.) 

ʠ ʿʝʜʘʥ ʩʘʩʪʘʥʘʢ 15.03.2017. ʛʦʜʠʥʝ. ʅʘ ʩʘʩʪʘʥʮʠʤʘ ʩʫ ʨʘʟʤʘʪʨʘʥʠ: 

- ʈʝʘʣʠʟʘʮʠʿʘ ʇʨʝʧʦʨʫʢʘ ʈɻʅʂɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10 (ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ ʜʨʫʰʪʚʦ ʠ ʤʝʜʠʿʠ), 

- ʀʟʤʝʥʝ ʠ ʜʦʧʫʥʝ ʇʨʝʧʦʨʫʢʘ ʈɻʅʂɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10 (ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ ʜʨʫʰʪʚʦ ʠ ʤʝʜʠʿʠ), 

- ʀʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ ʜʨʫʰʪʚʦ - ʧʦʛʣʝʜ ʥʘ ʘʢʪʫʝʣʥʫ ʩʠʪʫʘʮʠʿʫ 

- ʄʝʩʪʦ ʠ ʫʣʦʛʘ ʈɻʅʂɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10 ʫ ʧʨʦʮʝʩʫ ʧʨʠʩʪʫʧʘˁʘ ʫ ɽʋ 

- ʆʮʝʥʝ ɽʋ ʫ ʀʟʚʝʰʪʘʿʫ ʦ ʥʘʧʨʝʪʢʫ ʉʨʙʠʿʝ, 

- ʇʨʠʧʨʝʤʝ ʟʘ ʠʟʨʘʜʫ ʇʨʝʛʦʚʘʨʘʯʢʝ ʧʣʘʪʬʦʨʤʝ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10, 

- ɸʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʥʘ ʠʟʤʝʥʠ ʤʝʜʠʿʩʢʠʭ ʟʘʢʦʥʘ, 

- ʈɻʅʂɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10 ʿʝ ʜʘʣʘ ʧʨʝʜʣʦʛʝ ʟʘ ʢˁʠʛʫ ʇʨʝʧʦʨʫʢʘ ʅʂɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10.  

 

ʀɿɼɸɺɸɳɽ ʀʂʊ ɹʀʃʊɽʅɸ 

ɼʀʉ ʫ ʩʘʨʘʜˁʠ ʩʘ ʈʅʀɼʉ ʠ Ăʄʠʥʝʢʦ ʂʦʤʧʿʫʪʝʨʩñ ʦʜ 2003. ʛʦʜʠʥʝ ʠʟʜʘʿʝ ʀʂʊ ɹʠʣʪʝʥ. ʋ 

ʪʦʢʫ 2016. ʦʙʿʘʚˀʝʥʦ ʿʝ 24, ʘ ʫ 2017. ʜʦ 15 ʤʘʿʘ ʦʙʿʘʚˀʝʥʦ ʿʝ 9 ʙʨʦʿʝʚʘ. ʋ ʀʂʊ ɹʠʢʪʝʥʫ ʩʝ ʫ 

ʧʨʦʩʝʢʫ ʦʙʿʘʚʠ 14 ʘʢʪʫʝʣʥʠʭ ʚʝʩʪʠ ʠʟ ʨʘʜʘ ʜʨʞʘʚʥʠʭ ʦʨʛʘʥʘ, ʩʘ ʜʦʤʘ˂ʝ ʩʮʝʥʘ ʠ ʠʟ ʩʚʝʪʘ. 

ʀʂʊ ɹʠʣʪʝʥ ʩʝ ʦʙʿʘʚˀʫʿʝ ʫ ʝʣʝʢʪʨʦʥʩʢʦʿ ʬʦʨʤʠ ʠ ʜʦʩʪʘʚˀʘ ʥʘ ʦʢʦ 400 ʠʤʝʠʣ ʘʜʨʝʩʘ. 

ʂʦʨʠʩʥʠʮʠ ʀʂʊ ɹʠʣʪʝʥʘ ʧʦʚʨʝʤʝʥʦ ʢʦʤʝʥʪʘʨʠʰʫ ʠ ʪʨʘʞʝ ʦʙʿʘʚˀʠʚʘʥʠʭ ʥʝʢʠʭ ʘʢʪʫʝʣʥʠʭ 

ʀʂʊ ʚʝʩʪʠ ʠ ʪʠʤʝ ʫʪʠʯʫ ʥʘ ʫʨʝʹʠʚʘʯʢʫ ʧʦʣʠʪʠʢʫ. 



ʋʨʝʜʥʠʢ ʀʂʊ ɹʠʣʪʝʥʘ ʿʝ ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂. 

 

ʉɸʈɸɼɳɸ ʉɸ ʄɽɼʀɱʀʄɸ 

ɼʀʉ ʥʘ ʩʚʝ ʩʚʦʿʝ ʩʢʫʧʦʚʝ ʧʦʟʠʚʘ ʧʨʝʜʩʪʘʚʥʠʢʝ ʦʢʦ 40 ʤʝʜʠʿʘ, ʘʣʠ ʩʝ ʥʘ ʪʝ ʧʦʟʠʚʝ ʦʜʘʟʠʚʘ 

ʩʘʤʦ ʧʘʨ ʤʝʜʠʿʘ. ɺʝʩʪʠ ʩʘ ʥʘʰʠʭ ʩʢʫʧʦʚʘ ʩʫ ʧʦʚʨʝʤʝʥʦ ʦʙʿʘʚˀʠʚʘʣʠ: ʈʘʜʠʦ ɹʝʦʛʨʘʜ 2, 

ʇʦʣʠʪʠʢʘ, ɹʣʠʮ, ITTV, Internet ïOgledalo, PCPress, InfoTrend, IKT Bilten, TV Polarotor i dr, 

ʋʆ ɼʀʉ ʿʝ ʜʚʘ ʧʫʪʘ ʨʘʟʤʘʪʨʘʦ ʧʨʦʙʣʝʤʝ ʫ ʩʘʨʘʜˁʠ ʩʘ ʤʝʜʠʿʠʤʘ ʠ ʧʨʝʜʣʦʞʠʦ ʤʝʨʝ. 

 

ʉɽʂʎʀɱɸ ʅɸʉʊɸɺʅʀʂɸ ʇʈɽɼʄɽʊɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 

ʉʝʢʮʠʿʘ ʥʘʩʪʘʚʥʠʢʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʫ ʦʢʚʠʨʫ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʦʩʥʦʚʘʥʘ ʿʝ ʫ 

ʤʘʿʫ 2016. ʛʦʜʠʥʝ ʫ ʮʠˀʫ ʘʥʘʣʠʟʠʨʘˁʘ ʩʪʘˁʘ ʠ ʫʥʘʧʨʝʹʠʚʘˁʝ ʥʘʩʪʘʚʝ ʠʟ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ. ʋ 

ʨʘʜʫ ʉʝʢʮʠʿʝ ʫʯʝʩʪʚʫʿʝ ʦʢʦ 50 ʥʘʩʪʘʚʥʠʢʘ. 

 

ʉɽɼʅʀʎɽ ʋʇʈɸɺʅʆɻ ʆɼɹʆʈɸ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ  

ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʀʉ ʿʝ ʦʜ 17 ʤʘʿʘ 2016. ʜʦ 16 ʤʘʿʘ 2017. ʦʜʨʞʘʦ 6 ʩʝʜʥʠʮʘ ʥʘ ʢʦʿʠʤʘ ʩʫ 

ʨʘʟʤʘʪʨʘʥʠ: 

- ʋʩʚʘʿʘˁʝ ʠ ʧʨʘ˂ʝˁʝ ʩʧʨʦʚʦʹʝˁʘ ʛʦʜʠʰˁʠʭ ʧʣʘʥʦʚʘ ʨʘʜʘ ɼʀʉ ʟʘ 2016 ʠ 2017. ʛʦʜʠʥʫ, 

- ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʠ ʠʤʝʥʦʚʘˁʝ ʇʨʦʛʨʘʤʩʢʦʛ ʠ ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʦʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ ʟʘ ʩʢʫʧʦʚʝ 

ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2016 ʀ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017. 

- ʀʤʝʥʦʚʘˁʝ ʞʠʨʠʿʘ ʟʘ ʇʣʘʢʝʪʝ ɼʀʉ 2016. 

- ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʨʘʜʫ ɼʀʉ ʫ 2016 ʠ 2017. ʛʦʜʠʥʠ 

- ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʨʘʜʫ ɼʀʉ ʦʜ 2013 ʜʦ 16 ʤʘʿʘ 2017. 

- ɸʥʘʣʠʟʘ ʩʢʫʧʘ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2016. 

- ɸʥʘʣʠʟʘ ʠ ʧʨʝʜʣʦʟʠ ʟʘ ʨʘʟʚʦʿ ʩʘʿʪʘ www.dis.org.rs 

- ʇʦʜʝʣʘ ʟʘʜʫʞʝˁʘ ʯʣʘʥʦʚʠʤʘ ʋʆ ɼʀʉ, 

- ʉʘʨʘʜˁʘ ʩʘ IFIP, 

- ʋʥʘʧʨʝʹʠʚʘˁʝ ʥʘʩʪʘʚʝ ʠʟ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʫ ʦʩʥʦʚʥʠʤ ʰʢʠʣʘʤʘ, 

- ʋʥʘʧʨʝʹʠʚʘˁʝ ʩʘʨʘʜˁʝ ʩʘ ʤʝʜʠʿʠʤʘ, 

- ʇʨʝʜʣʦʟʠ ʟʘ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʫ ʩʘʨʘʜˁʫ ʩʘ ɼʦʤʦʤ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜ, 

- ʇʨʦʛʨʘʤ ʦʙʝʣʝʞʘʚʘˁʘ ɼʘʥʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝ, 

- ʉʘʨʘʜˁʘ ʩʘ ʅʘʮʠʦʥʘʣʥʠʤ ʢʦʥʚʝʥʪʦʤ ʟʘ ɽʋ ʠ ʨʘʜ ʈʘʜʥʝ ʛʨʫʧʝ ʅʂɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10, 

- ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦʤ ʧʦʩʣʦʚʘˁʫ ɼʀʉ ʫ 2016. ʛʦʜʠʥʠ, 

- ʀʥʠʮʠʨʘˁʝ ʠ ʫʯʝʰ˂ʝ ʫ ʧʨʦʛʨʘʤʫ Code Week,  

- ʇʨʠʧʨʝʤʝ ʟʘ ʨʝʘʣʠʟʘʮʠʿʫ ʧʨʦʿʝʢʪʘ ʇʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʝ ʟʘ ʦʩʥʦʚʮʝ, 

- ʀʟʙʦʨ ʪʝʤʘ ʟʘ ʚʝʙʠʥʝʨʝ....... 

 

ʀɿɺɽʐʊɸɱ ʆ ʌʀʅɸʅʉʀɱʉʂʆʄ ʇʆʉʃʆɺɸɳʋ 

ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʿʝ 2016 ʛʦʜʠʥʝ ʠʤʘʣʦ ʫʢʫʧʥʠ ʧʨʠʭʦʜ 1.780.985,28 ʜʠʥʘʨʘ. 

ʋʢʫʧʥʠ ʨʘʩʭʦʜ ʩʫ ʠʟʥʦʩʠʣʠ 826.475,21 ʠ ʚʠʰʘʢ ʧʨʠʭʦʜʘ ʥʘʜ ʨʘʩʭʦʜʠʤʘ ʠʟʥʦʩʠ 963.700,72 

ʜʠʥʘʨʘ ʦʜ ʪʦʛʘ ʩʫ 941.835,28 ʜʠʥʘʨʘ ʥʘ ʨʘʯʫʥʫ ʢʦʜ ʊʨʝʟʦʨʘ ʟʘ ʩʢʫʧ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017 ʠ 

ʧʨʦʿʝʢʘʪ ʇʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʝ ʟʘ ʦʩʥʦʚʮʝ. ɿʙʦʛ ʧʨʦʿʝʢʘʪʘ ʢʦʿʠ ˂ʝ ʩʝ ʫ 2017. ʨʘʜʠʪʠ ʩʘ ʩʨʝʜʩʪʚʠʤʘ 

ʜʨʞʘʚʥʠʭ ʦʨʛʘʥʘ, ʦʪʚʦʨʝʥ ʿʝ ʨʘʯʫʥ ʫ ʊʨʝʟʦʨʫ ʠ ʥʘ ˁʝʤʫ ʩʫ ʥʝʫʪʨʦʰʝʥʘ ʩʨʝʜʩʪʚʘ ʟʘ ʧʦʩʝʙʥʝ 

ʧʨʦʿʝʢʪʝ (ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017 ʠ ʇʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʝ ʟʘ ʦʩʥʦʚʮʝ). 

ʅʘ ʜʘʥ 31.12 2016. ʥʘ ʨʘʯʫʥʫ ʢʦʜ ɹʘʥʢʘ ʀʥʪʝʟʘ ʙʠʣʦ ʿʝ 21.865,44 ʜʠʥʘʨʘ. 

 

ʂʆʃɽʂʊʀɺʅʀ ʏʃɸʅʆɺʀ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ 

ʋ 2016. ʠ 2017. ʛʦʜʠʥʠ ʢʦʣʝʢʪʠʚʥʠ ʯʣʘʥʦʚʠ ɼʀʉ ʩʫ: Asseco SEE, Ars Blue, ABSoft, ɸʨʠʚʘ 

ʃʠʪʘʩ, Belit, Breza, Digit, ɽʣʝʢʪʨʦʪʝʭʥʠʯʢʠ ʬʘʢʫʣʪʝʪ, ʀʥʬʦʩʪʘʥ, Energodata, TeleGroup, ɻʉ1, 

ʀʥʬʦʨʤʘʪʠʢʘ ʘ.ʜ. ʀʀɹ, ʄʘʪʝʤʘʪʠʯʢʠ ʬʘʢʫʣʪʝʪ, ʈʊɺʦʿʚʦʜʠʥʘ, ʌʆʅ, Infolink, S&T Srbija, 

http://www.dis.org.rs/


SAGA, Omnis, Enel PS, IN2, COMING, ComData, PSTech, SPICA Centar, Halcom, Gtech, MD 

Profy , GDI Gis data, Towers Net, Schneider Electronic DNS NS, BCS Profesional, ComTrade, 

MSG Global Solutions South East Europe, ʉʨʝʜˁʘ ʰʢʦʣʘ ʟʘ ʝʢʦʥʦʤʠʿʫ, ʧʨʘʚʦ ʠ 

ʘʜʤʠʥʠʩʪʨʘʮʠʿʫ, Symphony d.o.o, ɹʘʥʢʘ ʇʦʰʪʘʥʩʢʘ ʰʪʝʜʠʦʥʠʮʘ, ʂʄʇɻ, ʀʥʩʪʠʪʫʪ ʄʠʭʘʿʣʦ 

ʇʫʧʠʥ ʠ ʈʅʀɼʉ. 

      . . . 

 

ʅʘ ʦʩʥʦʚʫ ʠʟʥʝʪʠʭ ʯʠˁʝʥʠʮʘ ʤʦʞʝ ʩʝ ʟʘʢˀʫʯʠʪʠ ʜʘ ʿʝ ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʉʨʙʠʿʝ ʫ 

ʧʨʦʪʝʢʣʦʤ ʧʝʨʠʦʜʫ ʠʤʘʣʦ ʧʨʦʘʢʪʠʚʥʫ ʠ ʟʥʘʯʘʿʥʫ ʫʣʦʛʫ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʛ ʜʨʫʰʪʚʘ ʫ 

ʉʨʙʠʿʠ ʠ ʜʘ ʉʢʫʧʰʪʠʥʘ ɼʀʉ ʪʨʝʙʘ ʜʘ ʧʦʜʨʞʘʚʘ ʦʚʘʢʚʫ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠ ʦʨʠʿʝʥʪʘʮʠʿʫ ʠ ʧʨʝʜʣʦʞʠ 

ʜʘˀʠ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠ ʠ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʦʥʠ ʨʘʟʚʦʿ. 

 

 16. ʤʘʿ 2017.      ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ 
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ʅʘ ʦʩʥʦʚʫ ʉʪʘʪʫʪʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ, 

ʅʘʜʟʦʨʥʠ ʦʜʙʦʨ ʧʦʜʥʦʩʠ: 

 

 

ʀɿɺɽʐʊɸɱ  
 

ʅʘʜʟʦʨʥʠ ʦʜʙʦʨ ʿʝ ʦʩʪʚʘʨʠʦ ʫʚʠʜ ʫ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ 

ʪʦʢʦʤ 2016. ʛʦʜʠʥʝ, ʠ ʠʟʚʨʰʠʦ ʩʚʦʿʫ ʥʘʜʟʦʨʥʫ ʠ ʢʦʥʪʨʦʣʥʫ ʬʫʥʢʮʠʿʫ. 

ʅʝʧʦʩʨʝʜʥʠʤ ʫʯʝʰ˂ʝʤ ʫ ʨʘʜʫ ʩʝʜʥʠʮʘ ʠ ʩʘʩʪʘʥʘʢʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ, 

ʅʘʜʟʦʨʥʠ ʦʜʙʦʨ ʢʦʥʩʪʘʪʫʿʝ: 
 

¶ ɸʢʪʠʚʥʦʩʪ ɼʨʫʰʪʚʘ ʫ ʧʝʨʠʦʜʫ 2013. ʜʦ 2017. ʛʦʜʠʥʝ ʦʜʚʠʿʘʣʘ ʫ ʩʤʝʨʫ ʩʘ 
ʦʩʪʚʘʨʠʚʘˁʝʤ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠʭ ʮʠˀʝʚʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ, ʠ ʩʘ 

ʩʘʛʣʝʜʘʚʘˁʝʤ ʘʢʪʫʝʣʥʦʛ ʩʪʘˁʘ ʠ ʧʦʪʨʝʙʘ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ-

ʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʦʥʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʫ ʉʨʙʠʿʠ. ʆʜʨʞʘʥʠ ʩʫ ʥʘʫʯʥʦ ʩʪʨʫʯʥʠ ʩʢʫʧʦʚʠ 

ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2013, 2014, 2015, 2016. ʆʜʨʞʘʥʦ ʿʝ 130 ʩʪʨʫʯʥʠʭ ʪʨʠʙʠʥʘ, 

ʦʢʨʫʛʣʠʭ ʩʪʦʣʦʚʘ, ʧʨʝʟʝʥʪʘʮʠʿʘ ʠ ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ. ʇʦʜʥʝʪʝ ʩʫ ʙʨʦʿʥʝ ʠʥʠʮʠʿʘʪʠʚʝ 

ʢʦʿʝ ʩʫ ʫʧʫ˂ʝʥʝ ʥʘʜʣʝʞʥʠʤ ʦʨʛʘʥʠʤʘ ʫ ʮʠˀʫ ʧʦʜʩʪʠʮʘˁʘ ʨʘʟʚʦʿʘ ʜʦʤʘ˂ʝʛ ʀʂʊ 

ʩʝʢʪʦʨʘ. 

¶ ʆʙʝʣʝʞʝʥʘ ʿʝ 40. ʛʦʜʠʰˁʠʮʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʩʚʝʯʘʥʠʤ ʩʢʫʧʦʤ 28.06.2013. ʆʙʿʘʚˀʝʥʘ 
ʿʝ ʤʦʥʦʛʨʘʬʠʿʘ Ăɼʀʉ 1973-2013ñ, ʩʥʠʤˀʝʥ ʿʝ ʬʠʣʤ Ă40 ʛʦʜʠʥʘ ɼʀʉñ, ʠ 

ʫʨʫʯʝʥʘ ʩʫ ʿʫʙʠʣʘʨʥʘ Ăʧʨʠʟʥʘˁʘ  40 ʛʦʜʠʥʘ ɼʀʉñ.  

¶ ʇʨʚʠ Ăɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝñ ʦʜʨʞʘʥ ʿʝ 18. ʥʦʚʝʤʙʨʘ 2016. ʫ ʀʥʩʪʠʪʫʪʫ 

ʄʠʭʘʿʣʦ ʇʫʧʠʥ. 

¶ ɼʨʫʰʪʚʦ ʿʝ 2015. ʧʦʩʪʘʣʦ ʧʫʥʦʧʨʘʚʥʠ ʯʣʘʥ IFIP-ʘ (International Federation for 

Information Processing) ï ʢʨʦʚʥʦʿ ʤʝʹʫʥʘʨʦʜʥʦʿ ʘʩʦʮʠʿʘʮʠʿʠ ʥʘʮʠʦʥʘʣʥʠʭ 

ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʢʠʭ ʜʨʫʰʪʘʚʘ, ʩʘʨʘʹʠʚʘʣʦ ʿʝ ʩʘ ʇʨʝʛʦʚʘʨʘʯʢʦʤ ʛʨʫʧʦʤ ʈʉ ʫ 

ʇʨʝʛʦʚʦʨʠʤʘ ʩʘ ɽʋ ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 10.  

¶ ʅʘ ʦʩʥʦʚʫ ʘʥʘʣʠʟʝ ʌʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦʛ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʟʘ 
2016. ʛʦʜʠʥʫ, ʢʦʥʩʪʘʪʦʚʘʥʦ ʿʝ ʜʘ ʿʝ ʤʘʪʝʨʠʿʘʣʥʦ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦ ʧʦʩʣʦʚʘˁʝ 

ɼʨʫʰʪʚʘ ʫ 2016. ʛʦʜʠʥʠ ʙʠʣʦ ʿʝ ʫ ʩʢʣʘʜʫ ʩʘ ʇʣʘʥʦʤ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ʠ ʥʦʨʤʘʪʠʚʥʠʤ 

ʘʢʪʠʤʘ ɼʨʫʰʪʚʘ.  

¶ ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʿʝ ʫ 2016. ʛʦʜʠʥʠ ʦʩʪʚʘʨʠʣʦ ʫʢʫʧʥʝ ʧʨʠʭʦʜʝ 
ʦʜ 1.790.175,93 ʜʠʥʘʨʘ ʠ ʫʢʫʧʥʝ ʨʘʩʭʦʜʝ ʫ ʠʟʥʦʩʫ ʦʜ 826.475,21 ʜʠʥʘʨʘ. ɺʠʰʘʢ 
ʧʨʠʭʦʜʘ ʥʘʜ ʨʘʩʭʦʜʠʤʘ ʠʟʥʦʩʠʦ ʿʝ 963.700,72 ʜʠʥʘʨʘ. 

 

ʉʚʠ ʧʦʢʘʟʘʪʝˀʠ ʫʢʘʟʫʿʫ ʥʘ ʫʩʧʝʰʥʦ ʧʦʩʣʦʚʘˁʝ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ. 

 

ɹʝʦʛʨʘʜ , 16. ʤʘʿ 2017.     ʇʨʝʜʩʝʜʥʠʢ ʅʘʜʟʦʨʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ  

         ʉʨʹʘʥ ʆʙʨʘʯʝʚʠ˂ 
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ʇʈʆɻʈɸʄ   ʈɸɼɸ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ ʋ 2017. ɻʆɼʀʅʀ 
 

ʇʦʣʘʟʝ˂ʠ ʦʜ ʧʨʦʛʨʘʤʩʢʠʭ ʮʠˀʝʚʘ ʠʟʥʝʪʠʭ ʫ ʉʪʘʪʫʪʫ ɼʨʫʰʪʚʘ, ʇʨʦʛʨʘʤʩʢʝ 

ʦʨʠʿʝʥʪʘʮʠʿʝ ʫʩʚʦʿʝʥʝ ʥʘ ʉʢʫʧʰʪʠʥʠ ɼʨʫʰʪʚʘ ʫ ʤʘʿʫ 2016 ʛʦʜʠʥʝ ʠ ʩʘʛʣʝʜʘʚʘˁʘ ʘʢʪʫʝʣʥʦʛ 

ʩʪʘˁʘ ʠ ʧʦʪʨʝʙʘ ʫ ʨʘʟʚʦʿʫ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʫ ʉʨʙʠʿʠ, ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʨʫʰʪʚʘ ʿʝ 20.01.2017. 

ʫʩʚʦʿʠʦ ʩʣʝʜʝ˂ʠ ʇʨʦʛʨʘʤ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ɼʀʉ ʟʘ  2017.  ʛʦʜʠʥʫ: 

¶ ʅʘʫʯʥʦ ʩʪʨʫʯʥʠ ʩʢʫʧ Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017ñ ( ʤʘʿ 2017. ), - II ʢʚʘʨʪʘʣ, 

¶ ʉʢʫʧʰʪʠʥʘ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ  (.ʤʘʿ 2017.) - II ʢʚʘʨʪʘʣ, 

¶ ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʩʢʫʧʘ ɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝ(18.11.2017.) 

¶ ʉʪʨʫʯʥʠ ʩʢʫʧ ɽʃɽʂʊʈʆʅʉʂʆ ʇʆʉʃʆɺɸɳɽ 2017, - III ʢʚʘʨʪʘʣ, 

¶ ɸʢʨʝʜʠʪʘʮʠʿʘ ɼʀʉ ʟʘ ʩʝʨʪʠʬʠʢʘʮʠʿʫ ʩʦʬʪʚʝʨʩʢʠʭ ʠʥʞʝˁʝʨʘ - ʮʝʣʝ ʛʦʜʠʥʝ, 

¶ 2 ʥʘʫʯʥʦ ʩʪʨʫʯʥʘ ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ, - II ʠ IV  ʢʚʘʨʪʘʣ, 

¶ 2 ʚʝʙʠʥʘʨʘ(ʦʥ ʣʘʿʥ ʩʝʤʠʥʘʨʘ) ʥʘ ʪʝʤʝ ʝʊʨʛʦʚʠʥʘ ʠ ʝʇʣʘ˂ʘˁʝ. 

¶ 3 ʦʢʨʫʛʣʘ ʩʪʦʣʘ ʠ 3 ʪʨʠʙʠʥʝ  ʦ ʥʘʿʘʢʪʫʝʣʥʠʿʠʤ  ʧʠʪʘˁʠʤʘ  ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʫ ʉʨʙʠʿʠ, - I, II, III 

ʠ IV ʢʚʘʨʪʘʣʫ. 

¶ 2 ʧʨʝʟʝʥʪʘʮʠʿʝ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʢʠʭ ʪʝʭʥʦʣʦʛʠʿʘ ʠ ʫʩʣʫʛʘ, - III ʠ IV ʢʚʘʨʪʘʣ, 

¶ ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʧʨʠʢʫʧˀʘˁʘ ʚʝʩʪʠ ʠ ʫʨʝʹʠʚʘˁʝ ʀʂʊ ɹʠʣʪʝʥʘ ʫ ʩʘʨʘʜˁʠ ʩʘ ʈʅʀɼʉ ʠ Mineco 

Computers ïʪʦʢʦʤ ʛʦʜʠʥʝ, 

¶ ɼʦʜʝʣʫ ʇʃɸʂɽʊɸ ɼʀʉ ʟʘ ʥʘʿʚʝ˂ʘ ʜʦʩʪʠʛʥʫ˂ʘ ʫ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʮʠ (18.11.2017.)    

¶ ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ 6  ʩʪʨʫʯʥʠʭ ʪʨʠʙʠʥʘ ʫ ʩʘʨʘʜˁʠ ʩʘ ɼʦʤʦʤ ʦʤʣʘʜʠʥʝ ɹʝʦʛʨʘʜ.      

¶ Oʨʛʘʥʠʟʦʚʘˁʝ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ ɼʀʉ  ʫ ʩʨʝʜʠʥʘʤʘ ʚʘʥ ɹʝʦʛʨʘʜʘ, - ʮʝʣʝ ʛʦʜʠʥʝ, 

¶ ʈʝʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʠ ʦʜʨʞʘʚʘˁʝ ʩʘʿʪʘ www.dis.org.rs, ʫ ʩʘʨʘʜˁʠ ʩʘ Yutro.com -  ʮʝʣʝ ʛʦʜʠʥʝ, 

¶ ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʨʘʜʘ ʈʘʜʥʝ ʛʨʫʧʝ  ʅʘʮʠʦʥʘʣʥʦʛ ʢʦʥʚʝʥʪʘ ʠ ɽʋ  ʟʘ ʧʦʛʣʘʚˀʝ 

10(ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦ ʜʨʫʰʪʚʦ ʠ ʤʝʜʠʿʠ) 

¶ ʇʨʦʿʝʢʘʪ Ăʇʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʝ ʟʘ ʦʩʥʦʚʮʝñ. ʈʝʘʣʠʟʘʮʠʿʘ ʉʝʢʮʠʿʘ ʥʘʩʪʘʚʥʠʢʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʝ ʫ 

ʦʢʚʠʨʫ ɼʀʉ. 

¶ ʉʘʨʘʜˁʘ ʩʘ IFIP ʠ ʜʨʫʛʠʤ ʤʝʹʫʥʘʨʦʜʥʠʤ ʦʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘʤʘ ʠʟ ʦʙʣʘʩʪʠ ʀʂʊ, - ʮʝʣʝ ʛʦʜʠʥʝ, 

¶ ʉʘʨʘʜˁʘ  ʩʘ ʥʘʜʣʝʞʥʠʤ ʜʨʞʘʚʥʠʤ ʦʨʛʘʥʠʤʘ, ʇʂʉ, ʨʝʛʠʦʥʘʣʥʠʤ ʧʨʠʚʨʝʜʥʠʤ ʢʦʤʦʨʘʤʘ ʠ 

ʟʘʠʥʪʝʨʝʩʦʚʘʥʠʤ ʢʦʤʧʘʥʠʿʘʤʘ ʠ ʫʜʨʫʞʝˁʠʤʘ ʫ ʮʠˀʫ:  ʧʦʜʩʪʠʮʘˁʘ ʝʬʠʢʘʩʥʠʿʝʛ ʠ 

ʦʨʛʘʥʠʟʦʚʘʥʠʿʝʛ ʨʘʟʚʦʿʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʛ ʜʨʫʰʪʚʘ ʫ ʉʨʙʠʿʠ, ʦʤʘʩʦʚˀʝˁʘ ʧʨʠʤʝʥʘ ʩʝʨʚʠʩʘ 

ʝʋʧʨʘʚʘ,  ʰʠʨʝˁʘ  ʝʣʝʢʪʨʦʥʩʢʦʛ ʧʦʩʣʦʚʘˁʘ, ʨʘʟʚʦʿ ʀʥʪʝʨʥʝʪ ʩʝʨʚʠʩʘ, ʰʠʨʝˁʘ ʧʨʠʤʝʥʘ 

˂ʠʨʠʣʠʮʝ ʫ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʫ ʀʂʊ, ʫʩʚʘʿʘˁʘ ʝʪʠʯʢʦʛ ʢʦʜʝʢʩʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ, ʩʘʨʘʜˁʘ ʩʘ ʈʅʀɼʉ, 

ʦʤʘʩʦʚˀʝˁʝ ʢʦʨʠʰ˂ʝˁʘ ʧʣʘʪʥʠʭ ʢʘʨʪʠʮʘ, ʝʊʨʛʦʚʠʥʝ ʠ ʝʇʣʘ˂ʘˁʘ,   ʩʘʨʘʜˁʝ ʩʘ  PMI , 

ʩʘʨʘʜˁʝ ʩʘ ʋʜʨʫʞʝˁʝʤ ʝʈʘʟʚʦʿ, ʙʨʞʝʛ ʨʘʟʚʦʿʘ ʪʝʣʝʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʦʥʝ ʠʥʬʨʘʩʪʨʫʢʪʫʨʝ, 

ʧʨʠʤʝʥʝ ʩʪʘʥʜʘʨʜʘ ʫ ʦʙʣʘʩʪʠ ʀʂʊ ʠ ɻʉ1 ʩʪʘʥʜʘʨʜʘ, ʫʩʧʦʩʪʘʚˀʘˁʘ ʠʥʬʦʨʤʘʮʠʦʥʦʛ ʩʠʩʪʝʤʘ 

ʦ ʩʪʘˁʫ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʟʘʮʠʿʝ ʫ ʉʨʙʠʿʠ ʠ ʜʨ.(ʪʦʢʦʤ ʮʝʣʝ ʛʦʜʠʥʝ) 

ʉʘʛʣʘʩʥʦ ʧʦʪʨʝʙʘʤʘ,  ɼʨʫʰʪʚʦ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ  ˂ʝ  ʦʨʛʘʥʠʟʦʚʘʪʠ ʠ ʜʨʫʛʝ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ. 
 

ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ ʿʝ ʧʨʠʣʠʢʦʤ ʫʩʚʘʿʘˁʘ ʦʚʦʛ ʧʨʦʛʨʘʤʘ 

ʧʨʠʭʚʘʪʠʦ ʠ ʌʠʥʘʥʩʠʿʩʢʠ ʧʣʘʥ ʟʘ 2017. ʛʦʜʠʥʫ ʢʦʿʠʤ ʩʝ ʧʨʝʜʚʠʹʘ ʜʘ ʩʝ ʘʢʪʠʚʥʦʩʪʠ 

ʬʠʥʘʥʩʠʨʘʿʫ ʥʘ ʦʩʥʦʚʫ ʯʣʘʥʘʨʠʥʘ ʧʨʝʜʫʟʝ˂ʘ ʠ ʀʊ ʘʩʦʮʠʿʘʮʠʿʘ (ʢʦʣʝʢʪʠʚʥʠ ʯʣʘʥʦʚʠ) ʠ 

ʠʥʜʠʚʠʜʫʘʣʥʠʭ ʯʣʘʥʘʨʠʥʘ, ʫʛʦʚʦʨʝʥʠʭ ʧʨʠʭʦʜʘ ʫ ʫʢʫʧʥʦʤ ʠʟʥʦʩʠ ʦʜ 1.627.935,28 ʜʠʥʘʨʘ. 
 

                                                                                          ʇʨʝʜʩʝʜʥʠʢ, 

20.01.2017. ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ                                                          ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂ ʩ.ʨ. 
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ʌʀʅɸʅʉʀɱʉʂʀ ʇʃɸʅ ʈɸɼɸ ɼʈʋʐʊɺɸ ɿɸ ʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂʋ ʉʈɹʀɱɽ 

ʋ 2017. ɻʆɼʀʅʀ 

 

ʇʈʀʍʆɼʀ: 

ʏʣʘʥʘʨʠʥʘ ʢʦʣʝʢʪʠʚʥʠʭ ʯʣʘʥʦʚʘ      506.000,00 

ʏʣʘʥʘʨʠʥʝ ʠʥʜʠʚʠʜʫʘʣʥʠʭ ʯʣʘʥʦʚʘ           30.000,00 

ʉʨʝʜʩʪʚʘ ʦʜ ʄʠʥʠʩʪʘʨʩʪʚʘ ʟʘ ʪʨʛʦʚʠʥʫ, ʪʫʨʠʟʘʤ ʠ ʪʝʣʝʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʝ 

ʟʘ ʥʘʫʯʥʦ ʩʪʨʫʯʥʠ ʩʢʫʧ  Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017ñ    

 

140.000,00 

ʉʨʝʜʩʪʚʘ ʦʜ ʄʠʥʠʩʪʘʨʩʪʚʘ ʟʘ ʪʨʛʦʚʠʥʫ, ʪʫʨʠʟʘʤ ʠ ʪʝʣʝʢʦʤʫʥʠʢʘʮʠʿʝ 

ʟʘ ʧʨʦʿʝʢʘʪ Ăʇʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʝ ʟʘ ʦʩʥʦʚʮʝñ 

 

801.935,28 

ʈʅʀɼʉ  ʟʘ  ʀʂʊ ɹʠʣʪʝʥ      160.000,00 

ʋʢʫʧʥʠ ʧʨʠʭʦʜʠ:              1.637.935,28     
 

 

 ʈɸʉʍʆɼʀ: 

ʇʨʦʿʝʢʘʪ Ăʇʨʦʛʨʘʤʠʨʘˁʝ ʟʘ ʦʩʥʦʚʮʝñ    801.935,28 

ʐʪʘʤʧʘˁʝ ʟʙʦʨʥʠʢʘ ʠ ʬʣʘʿʝʨʘ ʟʘ Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017ñ     50.000,00   

ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ ʠ ʭʦʥʦʨʘʨʠ ʩʢʫʧ Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017ñ      140.000,00 

ʉʥʠʤʘˁʝ ʚʠʜʝʦ ʧʨʠʣʦʛʘ ʠ ʦʛʣʘʩʠ  Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2017ñ     50.000,00                         

ʇʣʘʢʝʪʘ ɼʀʉ 2017 ʠ ɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝ.   100.000,00                                                                 

ʆʨʛʘʥʠʟʘʮʠʿʘ 15 ʧʨʝʜʘʚʘˁʘ, ʪʨʠʙʠʥʘ ʠ ʦʢʨʫʛʣʠʭ ʩʪʦʣʦʚʘ        150.000,00 

ʏʣʘʥʘʨʠʥʘ IFIP-u 100.000,00                                                                

ʋʨʝʹʠʚʘˁʝ ʠ ʠʟʜʘʚʘˁʝ ʀʂʊ ʙʠʣʪʝʥʘ                             116.000,00 

ɿʘʢʫʧ ʧʦʩʣʦʚʥʦʛ ʧʨʦʩʪʦʨʘ ʫ ʂʥʝʟʘ ʄʠʣʦʰʘ 9               10.000,00 

ʄʘʪʝʨʠʿʘʣʥʠ ʪʨʦʰʢʦʚʠ                                                 30.000,00 

ʇʦʨʝʟʠ ʠ ʪʘʢʩʝ                                                                  10.000,00 

ʋʩʣʫʛʝ ʙʘʥʢʝ ʠ ʩʝʨʚʠʩʘ ʟʘ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʝ ʫʩʣʫʛʝ                50.000,00  

ʆʩʪʘʣʠ ʪʨʦʰʢʦʚʠ                                                               20.000,00 

ʋʢʫʧʥʠ  ʨʘʩʭʦʜʠ:                                                            1.627.935,28 

ɺʠʰʘʢ ʧʨʠʭʦʜʘ ʥʘʜ ʨʘʩʭʦʜʠʤʘ:                                    9.000,00 
 

ʀʥʜʠʚʠʜʫʘʥʘ ʯʣʘʥʘʨʠʥʘ ʠ ʢʦʪʠʟʘʮʠʿʝ  1.000,00 ʜʠʥʘʨʘ 

ʂʦʣʝʢʪʠʚʥʘ ʯʣʘʥʘʨʠʥʘ  6.000,00 - 10.000,00 ʜʠʥʘʨʘ ʠ ʧʦ ʜʦʛʦʚʦʨʫ. 

ɸʫʪʦʨʩʢʠ ʭʦʥʦʨʘʨʠ 10.000,00 ʜʠʥʘʨʘ (ʥʝʪʦ) 
 

 

 

    ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ɼʀʉ 

    ʇʨʝʜʩʝʜʥʠʢ, 

20.01.2017. ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ                                              ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂ ʩ.ʨ. 
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ɿɸʇʀʉʅʀʂ 

 

ʉʘ ʨʝʜʦʚʥʝ ʩʝʜʥʠʮʝ ʉʢʫʧʰʪʠʥʝ  ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ, ʦʜʨʞʘʥʝ 17. ʤʘʿʘ 2016. ʛʦʜʠʥʝ ʫ 

13:00 ʯʘʩʦʚʘ, ʦʜʤʘʭ ʧʦ ʟʘʚʨʰʝʪʢʫ ʥʘʫʯʥʦ-ʩʪʨʫʯʥʦʛ ʩʢʫʧʘ Ăʀʅʌʆʈʄɸʊʀʂɸ 2016ñ, ʫ ʚʝʣʠʢʦʿ ʩʘʣʠ 

ɻʨʘʹʝʚʠʥʩʢʦʛ ʬʘʢʫʣʪʝʪʘ ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ, ɹʫʣʝʚʘʨ  ʂʨʘˀʘ ɸʣʝʢʩʘʥʜʨʘ 73. 

ɿʘ ʩʝʜʥʠʮʫ ʿʝ ʧʨʝʜʣʘʞʝʥ ʩʣʝʜʝ˂ʠ ʜʥʝʚʥʠ ʨʝʜ: 

 1. ʋʩʚʘʿʘˁʝ ʜʥʝʚʥʦʛ ʨʝʜʘ,  

2. ʀʟʙʦʨ  ʨʘʜʥʠʭ ʪʝʣʘ  ʠ ʨʘʜʥʦʛ ʧʨʝʜʩʝʜʥʠʰʪʚʘ, 

3. ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʨʘʜʫ ɼʀʉ ʫ 2015. ʠ ʜʦ 17. ʤʘʿʘ 2016. ʛʦʜʠʥʝ,  

4. ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʦ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦʤ ʧʦʩʣʦʚʘˁʫ ɼʀʉ ʋ 2015. ʛʦʜʠʥʠ, 

5. ʀʟʚʝʰʪʘʿ ʅʘʜʟʦʨʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ ɼʀʉ ʦ ʨʘʜʫ ɼʀʉ ʫ 2015. ʛʦʜʠʥʠ 

6. ʇʣʘʥ ʨʘʜʘ ɼʀʉ ʫ 2016. ʛʦʜʠʥʠ. 

7. ʌʠʥʘʥʩʠʿʩʢʠ ʧʣʘʥ ɼʀʉ ʟʘ 2016. 

8. ʀʟʙʦʨ ʥʦʚʠʭ ʯʣʘʥʦʚʘ ʋʧʨʘʚʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ  ɼʀʉ 

 9. ʀʥʠʮʠʿʘʪʠʚʘ ʟʘ ʧʨʦʛʣʘʰʝˁʝ 18. ʥʦʚʝʤʙʨʘ ʟʘ ɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝ  

10. ʆʜʣʫʢʘ ʦ ʜʦʜʝʣʠ ʟʘʭʚʘʣʥʠʮʘ:  ʢʦʤʧʘʥʠʿʠ MSG  Global Solutions  

     South East Europe ʠ ʄʘʪʝʤʘʪʠʯʢʦʿ ʛʠʤʥʘʟʠʿʠ ʫ ɹʝʦʛʨʘʜʫ 

11. ʈʘʟʥʦ 
 

ʅʘ  ʩʝʜʥʠʮʠ  ʿʝ  ʟʘʢˀʫʯʝʥʦ:  

ɸʜ.1.   ʋʩʚʦʿʝʥ ʿʝ  ʜʥʝʚʥʠ ʨʝʜ ʨʝʜʦʚʥʝ ʩʢʫʧʰʪʠʥʝ ɼʀʉ ʟʘ 2016. ʛʦʜʠʥʫ. 

ɸʜ.2. ʀʟʘʙʨʘʥʘ ʩʫ ʨʘʜʥʘ ʪʝʣʘ ʠ ʨʘʜʥʦ ʧʨʝʜʩʝʜʥʠʰʪʚʦ. ʋ ʨʘʜʥʦ ʧʨʝʜʩʝʜʥʠʰʪʚʦ ʠʟʘʙʨʘʥʠ ʩʫ ʈʘʜʠʚʦʿʝ 

ʌʠʣʠʧʦʚʠ˂ ï ʧʨʝʩʝʜʘʚʘʿʫ˂ʠ, ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂ ʠ ʉʨʹʘʥ ʆʙʨʘʯʝʚʠ˂, ʟʘ ʟʘʧʠʩʥʠʯʘʨʘ ʠʟʘʙʨʘʥ ʿʝ ɿʦʨʘʥ 

ʂʦʨʫʥʦʚʠ˂ ʘ ʟʘ ʦʚʝʨʘʚʘʯʝ ʟʘʧʠʩʥʠʢʘ ʠʟʘʙʨʘʥʝ ʩʫ ʅʘʪʘʰʘ ʀʰˀʘʤʦʚʠ˂ ʠ ɸʥʠʪʘ ʄʘˁʝʥʯʠ˂. 

ɸʜ.3.  ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʿʝ ʧʨʝʜʣʦʛ  ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʦ ʨʘʜʫ ɼʀʉ ʫ 2015,  ʠ ʜʦ 17. ʤʘʿʘ 2016. ʛʦʜʠʥʝ ʢʦʿʠ ʿʝ ʧʦʜʥʝʦ 

ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂; 

ɸʜ.4.  ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʿʝ ʧʨʝʜʣʦʛ  ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʦ ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦʤ ʧʦʩʣʦʚʘˁʫ ɼʀʉ ʫ 2015. ʢʦʿʠ ʿʝ ʧʦʜʥʝʦ 

ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂,   

ɸʜ.5.   ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʿʝ ʧʨʝʜʣʦʛ ʠʟʚʝʰʪʘʿʘ ʅʘʜʟʦʨʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ ɼʀʉ ʦ ʨʘʜʫ ɼʀʉ ʋ 2015.  

ɸʜ.6.   ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʿʝ ʧʨʝʜʣʦʛ  ʧʣʘʥʘ ʨʘʜʘ  ɼʀʉ ʫ 2016. ʛʦʜʠʥʠ. 

ɸʜ.7.   ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʿʝ ʧʨʝʜʣʦʛ  ʬʠʥʘʥʩʠʿʩʢʦʛ ʧʣʘʥʘ  ɼʀʉ ʟʘ 2016. ʛʦʜʠʥʫ; 

ɸʜ.8.  ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥ ʿʝ ʧʨʝʜʣʦʛ ɼʨʘʛʘʥʝ ɹʝʯʝʿʩʢʠ-ɺʫʿʘʢʣʠʿʘ ʜʘ ʩʝ ʫ ʋʧʨʘʚʥʠ ʦʜʙʦʨ ʠʟʘʙʝʨʫ ʥʦʚʠ, ʤʣʘʹʠ 

ʯʣʘʥʦʚʠ. ʇʨʝʜʣʦʞʝʥʠ ʢʘʥʜʠʜʘʪʠ ɼʨʘʛʘʥ ʈʠʩʪʘʥʦʚʠ˂, ʂʘʪʘʨʠʥʘ ɸʣʝʢʩʠ˂ ʠ ʉʘʰʘ ʄʘʪʝʿʠ˂ ʩʫ 

ʿʝʜʥʦʛʣʘʩʥʦ ʠʟʘʙʨʘʥʠ ʟʘ ʯʣʘʥʦʚʝ ʋʧʨʘʚʥʦʛ ʦʜʙʦʨʘ.  

ɸʜ.9.   ʇʨʠʭʚʘ˂ʝʥʘ ʿʝ ʠʥʠʮʠʿʘʪʠʚʘ ʟʘ ʧʨʦʛʣʘʰʝˁʝ 18. ʥʦʚʝʤʙʨʘ  ʟʘ  ɼʘʥ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʯʘʨʘ ʉʨʙʠʿʝ, ʢʦʫʿ  

ʿʝ ʦʙʨʘʟʣʦʞʠʦ ʅʠʢʦʣʘ ʄʘʨʢʦʚʠ˂; 

ɸʜ.10.   ɿʘʭʚʘʣʥʠʮʝ  ɼʨʫʰʪʚʘ ʟʘ ʠʥʬʦʨʤʘʪʠʢʫ ʉʨʙʠʿʝ  ʟʘ  ʠʟʫʟʝʪʥʫ  ʩʘʨʘʜˁʫ  ʠ  ʧʦʜʨʰʢʫ ɼʨʫʰʪʚʘ,    

ʜʦʜʝˀʝʥʝ   ʩʫ    ʢʦʤʧʘʥʠʿʠ    MSG   Global   Solutions  South   East   Europe       ʠ ʄʘʪʝʤʘʪʠʯʢʦʿ  

ʛʠʤʥʘʟʠʿʠ  ʫ  ɹʝʦʛʨʘʜʫ.  ʇʨʝʜʩʪʘʚʥʠʮʠ ʢʦʤʧʘʥʠʿʝ  MSG  ʿ ʝ  ʫʨʫʯʝʥʘ  ʟʘʭʚʘʣʥʠʮʘ  ʜʦʢ  ˂ʝ 

ʄʘʪʝʤʘʪʠʯʢʦʿ ʛʠʤʥʘʟʠʿʠ ʟʘʭʚʘʣʥʠʮʘ ʙʠʪʠ ʫʨʫʯʝʥʘ ʥʘ ʧʨʠʛʦʜʥʦʿ ʧʨʦʩʣʘʚʠ ʛʦʜʠʰˁʠʮʝ ɻʠʤʥʘʟʠʿʝ. 

ɸʜ.11.   ʈʘʟʥʦ: ʇʦʜ ʦʚʦʤ ʪʘʯʢʦʤ ʥʠʿʝ ʙʠʣʦ ʜʠʩʢʫʩʠʿʝ 

  

18. ʤʘʿʘ 2016. ʛʦʜʠʥʝ                                                    ɿʘʧʠʩʥʠʯʘʨ 

ɹʝʦʛʨʘʜ                                         ɿʦʨʘʥ ʂʦʨʫʥʦʚʠ˂ 

 
 

ʆʚʝʨʘʚʘʯʠ ʟʘʧʠʩʥʠʢʘ:                      ʅʘʪʘʰʘ ʀʰˀʘʤʦʚʠ˂                            ɸʥʠʪʘ ʄʘˁʝʥʯʠ˂. 
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